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ONSOz

Bu tez galismasinda oncelikle veri madenciligi igin kullanilan modeller ve
teknikler agiklanmigtir. Veri madenciligi modellerinden Birliktelik Kurallari ve
algoritmalari ayrintili olarak incelenmistir. Tezin uygulama kisminda Dunya
Degerler Anketi verileri incelenmigstir. Dinya Degerler Anketi'nde Turkiye ve
secilmis ulkelerle belirlenmis anket sorularina ve bunlara verilen cevaplar,
Birliktelik Kurallari ve Apriori Algoritmasi ile belirlenmistir. Sonu¢ olarak elde
edilen verilerle hem Turkiye’nin mevcut durumunu hem de segilmis ulkelerdeki
yerinin belirlenmesi hedeflenmisgtir.

Calismam boyunca degerli fikir ve Onerileriyle beni yonlendiren, her
konuda destek veren tez danismanim Yrd.Dog¢.Dr. Metin Zontul’a ve her zaman
destek ve dualarini yanimda hissettigim en kiymetli varligim esime tesekkuru bir

borg bilirim.
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1. GIRIS

Insanoglu ilk gaglarda magara duvarlarini kaziyarak verileri saklamaya
calismigtir. Daha sonra kagidin icadiyla verileri kagit uzerinde toplamaya ve
aktarmaya baglamistir. Zaman ilerleyip matbaanin icadiyla ise bu veriler kitap
haline getirilmigtir. Teknolojinin gelismesi ve verilerin dijital ortamda
saklanmasiyla baslamasiyla dunyadaki veri ve bilgi miktarinin her iki yilda bir
kendini iki katina ¢ikardigi gunimuizde veri tabanlarinin sayisi da benzer bir
oranda artmaktadir. Yuksek kapasiteli iglem yapabilme gucunun ucuzlamasinin
bir sonucu olarak, veri saklama hem daha kolay ve pratik olmus, hem de verinin
kendisi de ucuzlamistir.

Zaman ilerledikge gerek ucuzlayan gerekse de islemci hizlari ve disk
kapasiteleri artan bilgisayar sistemlerinde buyuk miktardaki veriler saklanip
islenmektedir. Verilerin sayisal olarak toplandigi ve saklandigi bu teknolojilerde
veri miktarinin hizla artmasina ragmen bu artiga oranla bu verilerden elde
edilen bilgi miktarinin yeterli dizeyde oldugu sdylenemez.

Gunumuzde oldukga yayginlasan elektronik ticaret ve online alisveris
sitelerinin de artmasiyla birlikte, bu alanda birbirlerine rakip olan firmalarin
¢alismalari, veri madenciliginin dnemini 6n plana ¢ikarmaktadir.

Veri madenciligi ve bilgi kesfi (VMBK), 6zellikle elektronik ticaret, bilim,
tip, is ve egitim alanlarindaki uygulamalarda yeni ve temel bir arastirma sahasi
olarak ortaya c¢ikmaya baslamigtir. Veri madenciligi, eldeki yapisiz veriden,
anlamli ve kullanigh bilgiyi ¢cikarmaya yarayacak tumevarim islemlerini formule
analiz etmeye ve uygulamaya yonelik ¢alismalarin batininu igerir. Genis veri
kimelerinden desenleri, dedisiklikleri, duzensizlikleri ve iligkileri ¢ikarmakta
kullanilir. Bu sayede, web Uzerinde filtrelemeler, ekonomideki egilim ve
duzensizliklerin tespiti, elektronik aligveris yapan musterilerin aligkanliklari gibi
karar verme mekanizmalari i¢in dnemli bulgular elde edilebilir.

VMBK'de bir agsama olan Veri Madenciligi (VM) anlamsiz, net olmayan,
onceden bilinmeyen bilginin kullanigli ve anlamli olarak ¢ikariimasini saglar.
Diger bir deyisle buyuk miktardaki verilerin analiz edilip ¢6zimlenerek anlaml

kurallarin olugturulmasi islemidir (Berry ve Linoff, 2004).
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Veri tabanlarindan birliktelik kurallarinin bulunmasi veri madenciliginin en
onemli konularindan biri olup, bir arada sik olarak gorulen iligkilerin ortaya
cikarilmasini ve 6zetlenmesini saglar. Ornegin, bir aligveris sirasinda miisterinin
hangi Urin veya hizmetleri satin almaya egilimli oldugunun belirlenmesi, bir
arinua aldiginda diger drind alma istegi, musteriye daha fazla Urdnin
satilmasini saglayarak sirket karini arttirici rol oynar. Satin alma egilimlerinin
tanimlanmasini saglayan birliktelik kurallari ve ardisik zamanli oruntiler,
pazarlama amagli olarak market sepet analizi adi altinda veri madenciliginde
sik¢a kullaniimaktadir.

Birliktelik kurallari, satis hareketleri verileri icinde birlikte hareket eden
yani uyumlu olan nesnelerin ve nesneler arasindaki iligkileri kesfedilerek olmasi
muhtemel tahminlerin Uretilmesini saglar. Bu nedenle birliktelik kurallari VM’'nde
kullanmak Gzere bu kurallarin elde edilebilmesi i¢in 90’li yillarin basindan
itibaren bircok algoritmayla geligtiriimigtir.  Ancak birliktelik kurallarinin
cikariimasinda en c¢ok bilinen ve uygulanan algoritma, Apriori algoritmasi
olmustur. Apriori algoritmasinda bilginin taranmasi, eleklenmesi, birlestirmesi
gibi yontemlerin uygulanmasi ve minimum destek ve guven degerleri ile
nesneler arasindaki birliktelik uyumunun bulunmasi, algoritmalarin ana
mantigini olusturmaktadir.

Bu tez calismasinda baglangici 1970 yilina dayanan, 87 toplumun
katildigi ve giderek arttigi, 1981 yilindan beri sure gelen, toplumlarin deger,
tutum ve davraniglari hakkinda bilgi almak igin veri toplayan Dunya Degerler
Anketi verileri incelenmistir. Buradaki ama¢ Dunya Degerler Anketi'nin
belirlenmis yillardaki Turkiye anketindeki verileri Birliktelik Kurali ve Apriori
Algoritmasi ile analizi ve secilmis Ulkelerle belirlenmis anket sorularina ve
bunlara verilen cevaplari karsilastirmaktir. Sonug¢ olarak elde edilen verilerle
hem Turkiye’nin mevcut durumunu hem de secilmis ulkelerdeki yerinin

belirlenmesi hedeflenmistir.



2. LITERATUR TARAMASI

Pek cok alanda etkili bir sekilde kullaniimaya baglanan veri madencilidi,
gunumuzun en ¢ok uygulanan disiplinlerinden birisi olmustur. Her gegen sene
kendisine daha da yaygin bir kullanim alani bulmakla birlikte, kolay
uygulanabilirligi ve etkili sonuglar ortaya ¢ikarmasi sayesinde, kurum ve kurulug
yoneticileri tarafindan en ¢ok basvurulan yontemlerden bir tanesidir. Literatur
taramasiyla ulasilan veri madenciligi ile gerceklestiriimis uygulamalari, egitim,
ticaret, muhendislik, bankacilik ve borsa, tip ve telekomunikasyon basliklari

altinda siniflandirabiliriz.

2.1 MUHENDISLIK

Muahendislik alani veri madenciliginde kullanilan en yaygin alan
diyebiliriz.

2004 yilinda Yasar Dogan tarafindan Deniz Harp Okulu’nda, su alti taktik
duyarga adlarinda yapilan c¢alismada, acik, sig ve ¢ok sig sularda denizalti,
klguk sualti tagsima araglar, sualtt mayinlari ve dalgiglari siniflandirmada
maliyeti duguk olan mikro duyargalar kullaniimigtir (Dogan, 2004).

Yapilan bagka bir calismada, yogunluk temelli kimeleme uygulamasinda
matematiksel morfoloji kullanarak algoritma veri depolarinin imgelere
benzerliginden hareketle bir imge isleme teknigi olan gri tonlu morfolojinin ¢gok
boyutlu veri Uzerine bir uygulamasi gergeklestirmistir (Erdem, 2006).

Elektrik muhendislidi ile ilgili bir ¢galismada, U¢ fazli asenkron motordaki
sargl spirleri arasinda olusabilecek kisa devre veya yalitim bozukluklar ve
motor milinde olusabilecek mekanik dengesizlik hatalarinin tespiti veri
madenciligi yontemleri ile gerceklestirmistir (Kayaalp, 2007).

2008 yilinda Sibel Kirmizigiil Caligkan ve Ibrahim Sogukpinar, veri
madenciligi yontemlerinden biri olan “K-means” ve “K en yakin komsu”
yontemlerinin iyilestiriimesi ve geligtiriimesi amaciyla hibrit bir yapi
gelistirmistir(Caliskan ve Sogukpinar, 2008).

Yasemin Kiling 2009 yilinda Apriori algoritmasi ile yaptigi ¢calismada bir

elektronik firmasinda Uretim ve mal giriginin kalite verileri Gzerinde ¢alismis ve
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ortaya c¢ikarilan kurallar test verileri ile dogrulanmig sonuglar analiz edilmigtir
(Kiling, 2009).

2010 yiinda ise Barig Yildiz, sik kimelerin bulunmasi igin gizliligi
koruyan bir yaklagim Onermistir ve ayrica Matrix Apriori algoritmasi Uzerinde
degisiklikler yapiimis ve sik kime gizleme cgergevesi de geligtiriimigtir (Yildiz,
2010).

22TIP

Dogru ve zamaninda karar almanin hasta saghgr Uzerindeki etkisi
tartismasiz ¢ok onemlidir. Hastane bunyesinde toplanan operasyonel veriler,
hasta verileri, uygulanan tedavi yontemi ve tedavi surecine dair veriler oldukca
onem arz eder. Bu tespitler dogrultusunda DUnya ¢apinda ¢ok sayida basarili
uygulama ornegi mevcuttur.

2008 yilinda Pinar Yildinm, Mahmut Uludag ve Abdulkadir Gorur
tarafindan yapilan calismada, hastane bilgi sistemlerindeki veriler igin veri
madenciligi uygulamalarina deginilerek ne gibi yaklasimlarda bulunabilecegine
dair ¢gikarimlarda bulunulmustur (Yildirim vd., 2008) .

Mustafa Danaci, Mete Celik ve A. Erhan Akkaya tarafindan 2010 yilinda
gerceklestirilen calismada meme kanseri igin Xcyt oruntl tanima programi
yardimi ile doku hakkinda elde edilen veriler Weka programi kullanilarak meme

kanseri hlcrelerinin tahmin ve teshisi yapilmistir (Danaci vd., 2010).

2.3 BANKACILIK VE BORSA

Finans sektori ginimuzde sunduklari hizmet ve Urunlerle bilgiye dayali
yonetime en fazla ihtiya¢ duyan kuruluglardir. Hangi musteri profilinin neyi, ne
zaman ve neden tercih ettigini analiz eden kurulus, hem talep yaratma, hem de
dogru zamanda dogru talebi karsilama ve Uretme avantajina sahip olacaktir. Bir
bagka ifade ile bankalarin musterilerini kaptirmalari, musteri memnuniyeti ya da
sadakati, mugteri kazanma her ne kadar bir Pazar stratejisi olsa da eldeki veriler
Isinda ¢ikarimlarda ve sonuglarda bulunmak veri madenciligi ile mumkdn
kilinmaktadir. Bu baglamda finans alaninda yapilan érnek calismalar mevcuttur.

Musteri iligkileri yonetimi Uzerine 2006 yilinda ipek Savas¢i ve Rezan

Tatldil tarafindan yapilan ¢alismada, bireysel bankacilikta musteri iliskilerindeki
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igleyis surecinde musteri memnuniyeti ve baghliginin yaratiimasini saglayan
kredi kartlarinda uygulanan CRM stratejileri degerlendirilmistir (Savasci ve
Tathdil, 2006).

2008 yilinda Nihal Ata, Erengil Ozkdk ve Ugur Karabey tarafindan
gerceklestirilen diger bir calismada ise, yasam ¢ozumlemesi yontemlerini veri
madenciligi konusu ile ele alinarak bireylerin kredi karti kullanmayi birakmalarini
etkileyen faktorlerin neler oldugu tespit edilmeye calisiimistir (Ata vd., 2008).

Denetciler igin finansal tablolardaki hileleri tespit etmek adina 2009
yilinda H. Ali Ata ve Ibrahim H. Seyrek tarafindan gergeklestirilen bir caligmada,
IMKB’de iglem géren ve imalat sektériinde faaliyet gésteren 100 firmanin verileri
veri madenciligi teknikleri ile incelenmistir (Ata ve Seyrek, 2009).

2.4 EGITIM

Egitim alanina baktigimiz zaman c¢alismalarin ¢gogu ogrencilerin daha
aktif ve istekli olarak derslere katilma edilimleri, ders basari ylzdeleri,
calismalarini etkileyen etmenler, uzaktan egitim programlarinin 6grencilere
katkilar1 Gzerine arastirmalar yapiimis.

2003 yilinda Konya Selguk Universitesinde Onur inan tarafindan,
universite ogrencilerinin basarilarini etkileyen etmenlerin neler oldugu, basari
dizeylerinin hangi ortalamalarda oldugu, mezun olamayan &grencilerin
nedenleri (izerine ¢alismalar gerceklestirmistir (inan, 2003).

Serdar Ciftci 2006 yilinda ise uzaktan egitim derslerinde 6grencilerinin
ders cgalisma etkinliklerinin degerlendirilmesi icin anketler yapmis sonugclar veri
madenciligi yontemiyle karsilastiriimigtir (Ciftci, 2006).

2007 yilinda Y. Ziya Ayik, Abdilkadir Ozdemir ve Ugur Yavuz tarafindan
yapillan calismada veri madenciligi teknikleri kullanilarak, Gniversite
ogrencilerinin mezun olduklar lise turleri ve dereceleri ile sinavda kazandiklari
fakullteler arasindaki iligkiyi incelemislerdir (Ayik vd., 2007).

2008 yilinda Murat Kayri tarafindan gergeklestirilien bir galismada,
ogrencilerin performans gdstergelerinin surekli izlenebilmesi ve e-portfolyo
degerlendirmeleri icin veri madenciligi yontemlerinin alternatif bir dlgme

yaklasimi olarak kullanimini 6nermektedir (Kayri, 2008).
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Web tabanli uzaktan egitim alaninda Serdar Savas ve Nursal Aric'nin
2009 yihinda yaptigi diger bir calismada ise, video ve animasyon destekli
ogretim modellerinin 6grenci bagarisi Uzerindeki etkilerinin incelenmesi Uzerine
bir calisma yapmis ve sonuglar ortaya koyulmustur (Savas ve Arici, 2009).

Ahmet Selman Bozkir ve Ebru Sezer’in 2009 yilinda gerceklestirdikleri
bagska bir calismada ise karar agaclari ve birliktelik kurallar kullanilarak
Hacettepe Universitesi Beytepe Kampusi’'ndeki dégrenci ve calisanlarin, gida

tuketim oranlari ve listeleri incelenmistir (Bozkir ve Sezer, 2009).

2.5 TICARI

Ticari kuruluglar ginimuzde verinin ve bilginin 6nemini kavramiglardir.
Musgteriye 6zel hizmet sunan, musteri portfdyunu surekli arttirmayi hedefleyen,
hedef kitleye hitap eden, kar marjini nasil arttirmasi gerektigi, satilan Grinunun
hangi urunlerle birlikte satin alindigi gibi istatistiki veri ve bilgilere ulagsmalari ve
bunlarin analizi oldukga onemlidir.

Bir kozmetik markasinin musterilere 6zel pazarlama stratejileri
geligtiriimesinin hedeflendigi ve Sinem Akbulut tarafindan 2006 yilinda yapilan
calismada, kimeleme ve siniflama teknikleri kullaniimistir (Akbulut, 2006).

2007 yilinda Feridun Cemal Ozgakir ve A. Yilmaz Camurcu tarafindan
gerceklestirilen diger bir calismada ise, market sepet analiz uygulamasina
benzer bir g¢alisma yaparak bir pastanenin satis verileri Uzerinde birliktelik
kurallari ayni aran grubuna ait Urunlerin, en sik birlikte satin alinan Urunler
oldugu gorulmistir (Ozgakir ve Camurcu, 2007).

Cagatan Tagkin ve Gul Gokay Emel tarafindan perakendecilik
sektorinde 2010 yilinda yapilan c¢alismada, veri madenciliginde kimeleme
yaklagimlari ile Kohonen aglarini kullanarak isletmenin pazar bolumlendirmesi
ve hedef pazar secimi gibi énemli karar ve secgimlerde dngoériyld saglamaya

calismiglardir (Taskin ve Emel, 2010).

2.6 TELEKOMUNIKASYON
Telekom sektoriunde en 6nemli sorun musteri kaybidir. Kuruluglar hangi
mugterilerini  kaybedebileceklerini 6nceden belirleyebildikleri taktirde bu

masterilerini elde tutma amagh stratejiler gelistirebilir, disik maliyetli ve etkili
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kampanyalar duzenleyebilir, bodylelikle mevcut musterilerini elde tutmayi
basardigi gibi yeni musterilerde kazanabilir.

2010 yihinda Umman Tugba Simsek Gursoy tarafindan Lojistik
Regresyon Analizi ve Karar Agaclari kullanarak firma bunyesinden ayrilan
musterilerine 0zel pazarlama stratejileri gelistiriimesi hedeflenerek sonuglar
uretilmistir (Gursoy, 2010).

Sosyal medya alaninda yine 2010 yilinda Selman Bozkir, S. Guizin
Mazman ve Ebru Akcapinar Sezer tarafindan sosyal paylasim sitesi Facebook
uzerinde kullanici sablonlari incelenmis ve sonuglar ortaya konmustur (Bozkir
vd., 2010).

TUum dunyada oldugu gibi Ulkemizde de veri madenciligine verilen onem
ve gosterilen ilgi her gegen yil artmaktadir. Veri madenciliginin kullanim alanlari
genisleyerek yayilmaktadir. Bu g¢aligmada Turkiye'de yapilan veri madenciligi
uygulamalari incelenmis ve geg¢misten gunumuze kadar gergeklestirilen veri

madenciligi ¢calismalari anlatiimigtir.



3. VERi TABANI KAVRAMLARI

Bilgisayar sistemleri yardimiyla Uretilen veriler tek baslarina degersiz ve
anlamsizdir. Veriler bir amag¢ dogrultusunda islendigi zaman anlam kazanir
(Kalikov, 2006).

Ham veri igin yalniz gegmiste ne oldugunun bir goruntilemesi olan
enformasyona dayali karar almak mumkun degildir. Gegmiste yasanan kotu bir
tecriibeden kaynaklanan kaybin engellenmesi de mimkin degildir. Onemli olan
gecmise ait olaylara dair gizli bilgilerin kesfedilmesi, ileriye yonelik durumsal
ongoruler veren modeller ile dnceden tedbir almamizi saglayacak bir yonetim
anlayisina gegcmek ve olasi kayiplari dngorebilmektir.

Cok buyuk miktardaki verileri isleyebilen teknikleri kullanabilmek buytk
onem kazanmaktadir. Ham veriyi anlamli bilgiye donistirme asamalari veri
madenciligi ile yapilabilmektedir.

Bagka bir tanimlamada ise VM buylk miktardaki veri bloklarinda
anlamsiz, gizli durumdaki orUntlleri ve egilimleri kesfetme islemidir
(Thuarisingham, 2003).

3.1 VERI, METAVERI, ENFORMASYON, BiLGIi VE BILGELIK

Yasantimizda veri ve bilgi es anlamli olarak ifade edilir. Dizenlenmemis
veri dlzenlendiginde ancak bilgiye donusiur. Bu nedenden dolayi veri, kendi
basina anlamsiz ve degersizdir. Ornek verecek olursak veri tabanindan alinan
“150” verisine karsilik gelen anlam Ucret mi, Grlin numarasi mi yoksa musteri
numarasi mi diye bilinmiyorsa, bu veri bilgi icermez, sadece anlamsiz bir veridir.
Bilgi, bir amaca yonelik islenmis veri oldugundan bir soruyu ya da bir nedeni
cevaplandirabilmek veriden cikarilan sonug¢ olarak tanimlanabilir (Alpaydin,
2000).

Veriyi bilgiye donustlirme isine veri analizi denilmektedir. Veriyi olusturan
harfler, sayilar ve onlarin anlami metaveri (meta data, Ustveri) olarak bilinir.
Metaveri, “veri hakkindaki bilgi” olarak tanimlanabilir.

Veri kelimesi Latince’de “gercek, reel” anlamina gelen “datum”
kelimesine denk gelmektedir. Her ne kadar kelime anlami olarak gergeklik temel

alinsa da her veri her daim somut gergeklik gostermez. Kavramsal anlamda
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veri, kayit altina alinmis her turld olay, durum, fikirdir. Bu anlamiyla
degerlendirildiginde ¢cevremizdeki her nesne bir veri olarak algilanabilir.

Baska bir deyigle veri, oldukga esnek bir yapidadir. Temel olarak varligi
bilinen, iglenmemis, ham haldeki kayitlar olarak adlandirilirlar. Bu kayitlar
iliskilendirilmemis, diizenlenmemis yani anlamlandiriimamislardir. islenerek
farkli bir boyut kazandirilan bir veri, daha sonra bu haliyle kullaniimak Uzere
kayit altina alindiginda, farkli bir amag icin veri halini koruyacaktir. Bu konuyu
daha iyi aciklayabilmek i¢in enformasyon kavramini incelemek gerekmektedir.

Enformasyon (Information), veri kavraminin tanimindan yola ¢ikildiginda,
ikinci agamadir. Yani verilerin tam anlamiyla dizenlenmis ve islenmis halidir. Bu
haliyle enformasyon, potansiyel olarak iginde bilgi barindan bir veri halindedir.

Bilgi (Knowledge), bu slrecteki Ug¢lnci asamadir. Enformasyonun,
bilgiye donusmesi, bireyin onu algilamasi, 6zimsemesi ve sonug ¢ikarmasiyla
gerceklesir. Dolayisiyla bireyin algilama yetenegi, yaraticilik, deneyim gibi
kisisel nitelikleri de bu sureci dogrudan etkilemektedir.

Bilgelik (Wisdom) ulasilmaya calisilan noktadir ve bu kavramlarin
zirvesinde yer alir. Bilgilerin kisi tarafindan toplanip bir sentez haline
getiriimesiyle ortaya c¢ikan bir olgudur. Yetenek, tecribe gibi kigisel nitelikler

birer bilgelik elemanidir.

3.2 VERi TABANLARI VE VERi AMBARLARI

Veri tabani analizinde bilgi bircok veri kullanilarak elde edilebilir. is
dinyasi ve sirketler, etkin yonetimi saglamak, kazanclarini ve gelirlerini en Ust
dizeye cikarmak icin bilgiyi yonetmeye ihtiya¢ duyarlar. Birgok fatura ve kagit
parcasi icinden yoneticinin sordugu sorulara cevap vermek zor olsa da,
bilgisayarlarin sevdigi is olarak bu tekrarlanan goérevleri yerine getirmek ve
sorulara dogru cevaplar bulmak kolaylasmaktadir.

Veri tabani (database), sistematik erisim imkani olan, yonetilebilir,
guncellenebilir, taginabilir, birbirleri arasinda taniml iligkiler bulunabilen dizenli
veri toplulugudur. Bir veri tabanini olusturmak, saklamak, c¢ogaltmak,
guncellemek ve yodnetmek igin kullanilan programlara Veri tabani Yonetim

Sistemleri (Database Management Systems - DBMS) adi verilir. DBMS
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Ozelliklerinin ve yapisinin nasil olmasi gerektigini inceleyen alan Bilgi Bilimi
(Information Science)dir.

Veri ambari bir ortam oldugu kadar ayni zamanda bir mimari yapidir. Veri
ambari farkl operasyonel sistemler, cagri merkezleri ve benzeri kaynaklardan
veriyi alip, temizleyip degistirdikten sonra anlasilabilir ve kolay erisilebilir bir

yapida toplar ve ge¢mis veriler igin bir depo tegkil ederler.

T
m - Veri Madenciligi

Gok-boyutlu

Demetleme anallzhr

Raporfama Ongoro
hlatistiksal Analizier

/@

Departman
Veri Deposu

Gegici Veri

Veri

CRM & Kampanya Yonetimi Madenciligi
Deposu

Sekil 1. Veri Ambari Mimarisi (Tantug, 2002)

Veri ambarlari, saglik sektérinden codrafi bilisim sistemlerine,
isletmelerin pazarlama bdliminden Uretime, gelecede donuk tahminler
yapmak, sonuglar ¢gikarmak ve isletmelerin yonetim stratejilerini belirlemek igin
kullanilan bir sistemdir. Pahali bir yatirrm maliyeti olsa bile sonug olarak getirisi
ve yarari bu maliyetleri kat kat agsmaktadir.

Veri ambarinin en o&nemli bilesenlerinden biri meta veridir. Veri

ambarinda verilerin tanimlandigi kisimdir. Daha énce de belirtildigi gibi meta
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veri “veri hakkinda veri” anlamindadir. Meta veri her veri elementinin anlamini,
hangi elementlerin hangileriyle nasil iligkili oldugunu ve kaynak verisi ile
erigilecek veri gibi bilgileri icermektedir.

Baska bir deyisle veri ambari, analiz amacgl sorgulamalar yapmak igin
Ozellegsmis bir veri tabanidir. Temel amaci, isletmeye ait glncel olmayan
kayitlari saklamak ve bu kayitlar Uzerinde daha kolay analizler yapilmasini
saglayarak is ihtiyaclarini anlamaya ve igletme fonksiyonlarini yenilemeye
yardimci olmak, yani is zekasina kolaylik saglamaktir.

Bildigimiz iligkisel veri tabanlari, olaylar ve iglemlerle (transaction) ilgili
verileri saklarlar. Bu yuzden devaml bir veri giris ¢ikisi igerisindedirler ve en
guncel veriyi tasirlar. Veri ambarlari ise, bu veri tabanlarindaki verilerle diger dig

kaynaklardan alinan verilerin belirli araliklarda derlenip arsivlienmesini saglar.

3.3 VERi TABANLARINDA BILGi KESFi

Blyuk veri tabanlarindan bilgiyi kesfetmek icin pratik uygulamalar ve
olasi ¢dzumler icin 6nemli ve aktif bir arastirma alani olan, Veri Tabanlarinda
Bilgi Kesfi (VTBK) ortaya ¢ikmigtir.

VTBK, buylk miktardaki veri bloklari arasinda sakli olan bilgiyi bulma ve
ayirt etme islemidir. Veri madenciligi ise VTBK sturecinin en énemli kismini
olusturmaktadir. Bu ylzden hemen hemen her kaynakta VTBK ile veri

madenciligi es anlamli olarak karsimiza ¢ikmaktadir (Bilgin, 2003).
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4. VERi MADENCILIGI

4.1 VERiI MADENCILIGINE GENEL BAKIS VE TARIHSEL SURECI

VM, buyluk Olgekli veri tabanlari arasinda gizli kalmis orintu veya
oruntuleri kesfetmeyi saglayan, veri tabanlarindaki bilgi, kesif ve analiz
surecidir (Sever, Oguz, 2002).

Veri madenciligi, veri tabanindaki sakli durumdaki anlamsiz veriden,
daha dnce kesfedilememis anlamli bilgileri ortaya ¢ikarma surecidir. Tabi ki veri
madenciligi bilgiye ulagsma surecinde, tek basina bir ¢6zUm ve sonug vermedigi
gibi, bilgiye ulasmak icin gerekli asamalari saglayan bir ara¢ olarak
tanimlanabilir (Madria, vd, 1999).

Gunumuzde neredeyse her eve bilgisayar girmis ve internet erigimi
hemen hemen her yerden saglanmaktadir. Disk kapasitelerinin artmasi, her
yerden bilgiye ulagsma olasihgi, bilgisayarlarin ¢ok buylk miktarlarda veri
saklamasina ve daha kisa surede islem yapmasina olanak saglamigtir.

Gegmisten glinimuze veriler her zaman yorumlanmis, anlamh bilgi elde
edilmis ve bunun icin de donanimlar olusturulmustur. Bu sayede bilgi,
gecgmisten ginumuze taginir hale gelmigtir.

1950’li yillarda ilk bilgisayarlar sayimlar i¢in kullaniliyordu. 1960’larda ise
veri tabani ve verilerin depolanmasi kavrami teknoloji dinyasinda yerini
almasiyla birlikte bilim adamlar basit 6grenmeli bilgisayarlar geligtirmeye
baglamiglardir.

1970’lere gelindiginde ise lligskisel Veri Tabani Y&netim Sistemleri
uygulamalari kullanilmaya baslandi ve bilgisayar uzmanlari bununla beraber
basit kurallara dayanan uzman sistemler geligtirdiler.

1980’lerde veri tabani yonetim sistemleri yayginlasmis ve finans, egitim,
saglik, muhendislik vb. alanlarda uygulanmaya baslanmigtir.

1990’larda artik icindeki veri miktari katlanarak artan veri tabanlarindan,
faydali bilgilerin nasil bulunabilecegi distinilmeye baslanmistir. Bunun Uzerine

caligmalara ve yayinlara baslanmigtir.
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2000’li yillara gelindiginde veri madenciliginde surekli degismeler ve
gelismisler olmus ve hemen hemen tum alanlara uygulanmaya baslanmigtir.
Verimli sonuglar alininca bu alana ilgi artmigtir.

Veri madenciligini istatistiksel bir yontemler serisi olarak gormek mumkun
olabilir. Ancak veri madenciligi, geleneksel istatistikten birka¢c yonde farkhlik
gosterir. Veri madenciliginde amag, kolaylikla mantiksal kurallara ya da gorsel
sunumlara cevrilebilecek nitel modellerin ¢ikariimasidir. Bu baglamda, veri
madenciligi insan merkezlidir ve bazen insan — bilgisayar ara ylizu birlestirilir.

Veri madenciligi ayrica istatistik, makine bilgisi, veri tabanlari ve ylksek

performansli islem gibi temelleri de igerir.

4.1.1 Veri Madenciligi Siireci

Veri madenciligi, veri ambarlarinda tutulan ve ilk bakista ¢cok net sekilde
anlasilamayan bilgilerin sirlarint  ortaya c¢ikartmak, bir anlamda bilgiyi
kesfetmektir. Veri madenciligi matematiksel, istatiksel ve desen tanima (pattern
recognition) yontemlerinden herhangi birini veya bir kagini kullanarak buyuk bir
veri ambari igerisindeki desenlerin, benzerliklerin ve korelasyonlarin tespit
edilmesi ve anlamlandiriimasi iglemidir (Désll, 2008 ).

Veri tabani sistemlerinin artan kullanimi ve hacimlerindeki olaganustu
artis, organizasyonlari elde toplanan verilerden nasil faydalanilabilecegi
problemi ile karsi karsiya birakmistir. Geleneksel sorgu veya raporlama
araclarinin veri yiginlari karsisinda yetersiz kalmasi, VTBK adi altinda, surekli
ve yeni arayislara neden olmaktadir. Bu sureg icerisinde, modelin kurulmasi ve
degerlendiriimesi agamalarindan meydana gelen veri madenciligi en 6nemli
kesimi olusturmaktadir. Bu 6nem, bircok arastirmaci tarafindan VTBK ile veri

madenciligi terimlerinin es anlamli olarak da kullaniimasina neden olmaktadir.
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Sekil 2. Veri tabanlarinda Bilgi Kesfi Sureci (Akpinar, 2000)

VTBK surecinin temel asamalarini asagidaki gibi siralayabiliriz;
- Problemin tanimlanmasi,

- Verilerin hazirlanmasi,

- Modelin kurulmasi

- Modelin degerlendiriimesi,

- Modelin izlenmesidir (Akpinar, 2000).

4.1.1.1 Problemin Tanimlanmasi
VTBK sulrecinin ilk asamasi, uygulamanin amacinin acgik ve net bir
sekilde tanimlanmasidir. Clnkd tanimlanmamis, eksik ya da dengesiz bir amac

sonuclara olumsuz etki etmektedir.

4.1.1.2 Verilerin Hazirlanmasi

Modelin kurulmasini surecinin énemli bir kismi olan verilerin hazirlanma
surecini Toplama, Deger Bigme, Birlestirme, Secim, Donlstirme basliklari
altinda toplayabiliriz. Dolayisiyla bu slUre¢ modelin kurulmasinin yaklasik
%90’hk bir kismini olusturmaktadir. Bu nedenle ortaya ¢ikacak olasi sorunlar bu

asamaya sik sik geri donulmesine ve verilerin yeniden dizenlenmesine neden
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olacak ve dolayisiyla harcanan zamanin buyuk bir ¢ogunlugu bosa gitmis
olacaktir.

Toplama (Collection); tanimlanan problem igin gerekli oldugu dusinulen
verilerin ve bu verilerin toplanacagdi veri kaynaklarinin belirlenmesi adimidir.

Deger Bigme (Assessment); Veri madenciliginde kullanilacak verilerin
farkli kaynaklardan toplanmasi, dogal olarak veri uyumsuzluklarina neden
olacaktir. Bu uyumsuzluklarin énde gelenleri farkli zamanlara ait olmalari,
kodlama farkliliklari ve farkli 6lgt birimleridir. Bu nedenlerle, iyi sonu¢ alinacak
modeller ancak iyi verilerin Uzerine kurulabilecegi igin, toplanan verilerin ne
Olcude uyumlu olduklari bu adimda incelenerek degerlendirilmelidir.

Birlestirme (Consolidation); Bu adimda farkli kaynaklardan toplanan
verilerde bulunan ve deger bigme adiminda belirlenen sorunlar mumkun
oldugunca giderilerek veriler tek bir veri tabaninda toplanir. Ancak basit
yontemlerle ve bastan savma olarak yapilacak sorun giderme islemlerinin,
ilerideki agsamalarda daha blyuk sorunlarin kaynagi olacagi unutulmamalidir.

Secim (Selection); Bu adimda kurulacak modele badli olarak veri segimi
yapilir. Ornegin tahmin edici bir model igin, bu adim badimli ve bagimsiz
degiskenlerin ve modelin egitiminde kullanilacak veri kimesinin secilmesi
anlamini tasimaktadir. Modelde kullanilan veri tabaninin ¢ok blyuk olmasi
durumunda rastgele bir sekilde 6érnekleme yapilmasi uygun olabilir.

Donustirme (Transformation); Coézimleme igin kullaniimasi dastntlen

verilere iliskin degiskenlerin uygun sekle donusturilmesi gereklidir.

4.1.1.3 Modelin Kurulmasi ve Degerlendirilmesi

Bu adim; verilerin ¢ozumlendigi, VTBK surecinin en 6nemli asamasi olan
veri madenciligi adimidir.

Veri madenciligi; veri tabani sistemleri, verilerin depolanmasi, istatistik,
makine o6grenimi gibi alanlarin birlesiminden olusan disiplinler arasi bir
yontemdir. Veri madenciligi, istatistik, veri tabani teknolojisi ve makine 6grenimi

gibi diger alanlara ait fikirleri, araglari ve yontemleri de kullanir (Désli, 2008 ).
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4.2 VERI MADENCILIGI VE DIGER DIiSIPLINLER

Veri madenciligi disiplinler arasi bir ¢alismadir. Istatistik, veri tabani
teknolojileri, makina 6grenmesi, yapay zeka ve gorsellestirme gibi birgok farkh
disiplin bunyesinde gelisen yontemleri kullanir. Bahsi gecen disiplinler arasinda
sinirlar ¢gizmek zor oldugu gibi, veri madenciligi ile bu disiplinler arasinda da
sinir gizmek zordur.

Bir veri madencisi bahsi gegen butln bu disiplinlerden yararlanir. Hangi
disiplinden hangi teknik veya tekniklerin kullanilacagi gerceklestirimeye

calisilan amag ile baglantihidir.

4.3 VERI MADENCILIGINDEKI PROBLEMLER

Veri madenciligi girdi olarak ham veriyi saglamak Uzere veri tabanlarina
dayanir. Bu da veri tabanlarinin dinamik, eksiksiz, genis ve net veri igermemesi
durumunda sorunlar dogurur. Diger sorunlar da verinin konu ile
uyumsuzlugundan dogabilir. Siniflandirmak gerekirse baslica sorunlar sunlardir:

Veri tabani boyutu; VM sistemlerinin kargi karsiya oldugu en 6nemli
sorunlardan biri veri tabani boyutunun ¢ok blyuk olmasidir. Kiguk test verilerini
ele alabilecek bir bicimde geligtiriimis bir algoritmanin, ylz binlerce kat buyuk
test verilerini kullanabilmesi azami dikkat gerektirmektedir. Orneklemin biyUk
olmasi, tahminlerin dogrulugu acisindan bir avantaj olsa da dikkatsizlikten
kaynaklanacak hatalar g6z ardi edilemez.

Gurdaltala veri; Bayuk veri tabanlarinda pek cok alanin icerdigi deger
yanlis olabilir. Veri girisi ya da veri toplanmasi sirasinda olusan sistem digi
hatalara guraltt adi verilir. Hatali veri gergcek dunya veri tabanlarinda ciddi
problemler olusturabilir. Eger veri kimesi guraltulla ise, sistem bozuk veriyi
tanimali ve ihmal etmelidir.

Eksik, bos degerler; hicbir degere esit olmayan ya da degeri eksik olan
veridir. Veri toplulugunda eger bir nitelik degeri bos ise o nitelik bilinmeyen ve
uygulanamaz bir degere sahiptir. Bu durum iligkisel veri tabaninda sikca
karsimiza cikmaktadir. Eksik veriler, yapilacak olan istatistiksel analizlerde
onemli problemler yaratmaktadir. Clnku istatistiksel analizler ve bu analizlerin

yapilmasina olanak veren ilgili paket programlar, verilerin timundn var oldugu
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durumlar icin geligtirilmigtir. Bu analizler, eksik veri iceren veri setlerine
uygulandiklarinda istatistiklerin gegerliligini dusurmektedir.

Artik veri; Kullanilan veri kimesi eldeki probleme uygun olmayan veya
ise yaramayan nitelikler igerebilir. Dolayisiyla veri fazlaligini ortadan kaldirmak
icin artik veriler atiimalidir.

Farkli tipteki verileri ele alma; Gergek hayattaki uygulamalar makine
ogrenmesinde oldugu gibi, yalnizca sembolik veya kategorik veri turleri degil
ayni zamanda tamsayi, kesirli sayi, ¢oklu ortam verisi, cografi bilgi iceren veri
gibi farkh tipteki veriler Gzerinde islem yapilmasini gerektirir.

Bununla birlikte veri gesitliliginin fazla olmasi bir VM algoritmasinin tum
veri tiplerini ele alabilmesini olanaksizlastirmaktadir. Bu ylzden veri tipine 6zgu,

VM algoritmalari gelistiriimektedir.

4.4 VERI MADENCILIGINDE KULLANILAN YONTEMLER
Veri madenciligi surecinin c¢esitli asamalarinda kullanilan teknikler,
istatistiksel yontemler, bellek tabanli yontemler, genetik algoritmalar, yapay sinir

aglari ve karar agaglari olarak siralanabilir.

4.4.1 istatistiksel Yontemler

Veri madenciligi calismasi aslinda bir istatistik uygulamasidir. Verilen bir
drnek kiimesine bir kestirici oturtmayi amaclar. Istatistik literatirinde son elli
yilda bu amag¢ icin degisik teknikler onerilmigtir. Bu teknikler istatistik
literatUrinde ¢ok boyutlu analiz (multivariate analysis) basligi altinda toplanir ve
genelde verinin parametrik bir modelden (cogunlukla ¢ok boyutlu bir Gauss
dagihmindan) geldigini varsayar. Bu varsayim altinda siniflandirma
(classification; discriminant analysis), regresyon, kiimeleme (clustering), boyut
azaltma (dimensionality reduction), hipotez testi, varyans analizi, baginti
(association; dependency) kurma icin teknikler istatistikte uzun yillardir
kullaniimaktadir [1].

Siniflandirma; yeni bir nesnenin niteliklerini inceleme ve bu nesneyi
onceden tanimlanmis bir sinifa atamaktir. Burada énemli olan, her bir sinifin

Ozelliklerinin dnceden net bir sekilde belirlenmis olmasidir. Siniflandirmaya
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ornek olarak kredi karti bagvurularini dusuk, orta ve yuksek risk grubu olarak
ayirmak gosterilebilir.

Ayirma Analizi, iki veya daha fazla sayidaki grubun ayirimi ile ilgilenen
cok degiskenli ilgi analizidir. Ornegin, bira igenleri, bira icmeyenlerden ayirt
etmenin bir pazarlama sorunu oldugu kabul edilirse, bu Kigilerin bira igip
icmedikleri, cinsiyetleri ve sporla ilgilenme dereceleri saptanabilir. Burada
cinsiyet ve sporla ilgilenme tahmin degiskenleri olarak kullanilabilir. Tahmin
degigkeni olarak kullaniimalarinin nedeni, daha onceki caligmalarin bu
degdiskenlerle bira icme arasinda kuvvetli bir ilginin oldugunu gostermis
olmasidir. Ayirma analizi sonuglarinin test edilme olanaginin bulunmasi
sonuglarin gecerliligini ve guvenilirligini ve dolayisiyla analizin gucunu artiran
onemli bir etmendir.

Regresyon; bir ya da daha ¢ok degiskenin baska degiskenler cinsinden
tahmin edilmesini olanakli kilan iliskiler bulmaktir. Ornek olarak, “ev sahibi olan,
evli, ayni is yerinde bes yildan fazladir galisan, gecmis kredilerinde ge¢c 6demesi
bir ayr gegmemis bir erkegin kredi skoru 825'dir.” Sonucu bir regresyon
iligkisidir.

Kimeleme; bu modelde amag, kiime Uyelerinin birbirlerine gok benzedigi,
ancak Ozellikleri birbirlerinden ¢ok farkli olan kimelerin bulunmasi ve veri
tabanindaki kayitlarin bu farkli kiimelere boliinmesidir. Ornek olarak bir
supermarketin musteri bilgileri ve satis kayitlari incelenecek olursa, musterilerin
bayluk bir kisminin dizenli olarak Cuma aksamlari kredi kartiyla aligveris

yaptiklari seklinde bir sonuca ulasilabilir.

4.4.2 Bellek Tabanh Yontemler

Bellek tabanli veya 6rnek tabanli bu yontemler (memory-based, instance-
based methods; case-based reasoning) istatistikte 1950’li yillarda 6nerilmis
olmasina ragmen o yillarda gerektirdigi hesaplama ve bellek yuzinden
kullanilamamig ama gunumuzde bilgisayarlarin ucuzlamasi ve kapasitelerinin
artmasiyla, ozellikle de ¢ok islemcili sistemlerin yayginlagmasiyla, kullanilabilir
olmustur. Bu yonteme en iyi 6rnek en yakin k komsu algoritmasidir.
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4.4.3 Yapay Sinir Aglari

1980’lerden sonra daha da yayginlagsan Yapay Sinir Aglarinda (YSA)
amag; fonksiyon birbirine bagli basit islemci Gnitelerinden olusan bir ag Uzerine
dagitmaktir. Bu yontem, belirli bir profile uyusmasi icin kalip dizenlerini kontrol
etmektedir ve bu sure¢ icerisinde belli bir 6grenme faaliyeti gergeklestirerek
sistemi geligtirmektedir. YSA’da kullanilan 06grenme algoritmalari veriden
Uniteler arasindaki baglanti agirliklarini hesaplar. YSA istatistiksel yontemler
gibi veri hakkinda parametrik bir model varsaymaz yani uygulama alani daha
genistir ve bellek tabanh yontemler kadar yuksek islem ve bellek gerektirmez
[2].
4.4.4 Karar Agagclari

Karar agaclari veri madenciliginde en sik kullanilan yontemlerin baginda
gelmektedir. Bunun baslica sebepleri ucuz olmasi, yorumlamalarinin oldukca
kolay olmasi ve veri tabani sistemleri ile entegre edilebilmeleridir.

Karar agaclari dugumler ve dallardan olugsan, anlasiimasi oldukga kolay
olan bir tekniktir. Karar agacinda bulunan her bir dalin belirli bir olasihgi
mevcuttur. Bu sayede son dallardan koke veya istedigimiz yere ulasana dek

olasiliklari hesaplamamiz mumkundur.

4.4.5 Birliktelik Kurali

Birliktelik kurali, geg¢mis verilerin analiz edilerek bu veriler igindeki
birliktelik davraniglarinin tespiti ile gelecege yonelik c¢aligmalar yapilmasini
destekleyen bir yaklagimdir. 90’li yillarin bagina kadar saklanan satis verilerinde
arlin ve musteri verisi ¢cok nadir yer alirken, genelde mali agidan énemli olan
gelir verilerinin depolanmasi yapiliyordu. 90’h yillarin basindan itibaren veri
toplama uygulamalarindaki gelismeler dogrultusunda firmalarin  satis
noktalarinda yeni teknoloji urinu otomatik Uriin veya musteri tanima sistemleri
(barkod ve manyetik kart okuyucular) yayginlasmaya baslamistir. Bu tip
teknolojik gelismeler, bir satis hareketine ait verilerin satig esnasinda
toplanmasina ve elektronik ortamlara aktariimasina olanak tanimigtir.

Gunumuzde super marketlerde, orta ve buylk olcekli alisveris
magazalarindaki satis noktalarinda akilli satis sistemlerinin kullanimi oldukga

yaygindir. Bu satiglardan elde edilen verilerde, islem tarihi, satin alinan trlnlere
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ait bilgiler (Urin kodu, miktar, fiyat, iskonto vb.) yer alir. Bazi kuruluslar bu tip
bilgileri iceren veri tabanlarini pazarlama alt yapilarinin dnemli pargalarindan
biri olarak gormekte ve bu verileri kullanmak ve g¢ikarimlarda bulunmak igin

caba harcamaktadir.

4.5 VERi MADENCILIGIi KULLANIM ALANLARI

Buaylk hacimde veri bulunan her yerde veri madenciligi kullanmak
mumkundur. Gunumuzde karar verme surecine ihtiyag duyulan bircok alanda
veri madenciligi uygulamalari yaygin olarak kullaniimaktadir. Ornegin
pazarlama, biyoloji, bankacilik, sigortacilik, borsa, perakendecilik,
telekomunikasyon, genetik, saglik, bilim ve muhendislik, kriminoloji, saglik,
endustri, istihbarat vb. bircok dalda basarili uygulamalari gérulmektedir.

Gunumuzde VM teknikleri basta isletmeler olmak Uzere cesitli alanlarda
basari ile kullaniimaktadir. Bu uygulamalarin en sik gorulenleri ilgili alanlara

goOre asagida ozetlenmektedir.

Pazarlama;

» Pazar sepeti analizi (Market Basket Analysis)

» Musteri iligkileri yonetimi (Customer Relationship Management)
» Musteri degerlendirme (Customer Value Analysis)

 Satis tahmini (Sales Forecasting)

» Capraz satis analizleri

* Musteri iligkileri yonetiminde

* Cesitli mugsteri analizlerinde

Bankacilik;

* Kredi karti dolandiriciliklarinin tespiti

* Kredi karti harcamalarina gére musteri gruplarinin belirlenmesi
+ Kredi taleplerinin degerlendiriimesi

* Musgteri dagiliminda

* Risk analizleri

* Risk yonetimi
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Perakendecilik;

» Satis noktasi veri analizleri
* Alis-verig sepeti analizleri
* Hisse senedi fiyat tahmini
* Genel piyasa analizleri

» Alim-satim stratejilerinin optimizasyonu

Telekomunikasyon;
« Kalite ve iyilestirme analizleri

 Hatlarin yogunluk tahminleri

Saglik ve ilag;

* Test sonuclarinin tahmini
« Uriin gelistirme

* Tibbi teghis

» Tedavi surecinin belirlenmesi

Endustri;
» Kalite kontrol analizleri
* Lojistik

» Uretim surecleri

VM kendi basina bir ¢ézim degil ¢ézume ulasmak igin verilecek karar
surecini destekleyen, problemi ¢ozmek icin gerekli bilgileri saglamaya yarayan
bir aractir. Veri madenciligi, gozetleyicisine, is yapma asamasinda olusan veriler

arasindaki sablonlari ve iligkileri bulmasi konusunda yardim etmektedir.

4.6 VERI MADENCILIGI ALANINDA GELISTIRILMiIS PROGRAMLAR

VM uygulamalari yapmak igin bilgisayar programi kullanmak gereklidir.
Bu kapsamda birgok yazilim gelistirilmistir. Bunlardan en onemlileri ve basta
gelenler Rapidminer, Weka ve R’dir.

Rapidminer; Amerika’da bulunan YALE Universitesi bilim adamlari

tarafindan Java dili kullanilarak gelistirilmistir. Rapidminer'da ¢ok sayida veri
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islenerek, bunlar Gzerinden anlamli bilgiler ¢ikarilabilir. Aml, arff, att, bib, clm,
cms, cri, csv, dat, ioc, log, mat, mod, obf, bar, per, res, sim, thr, wgt, wls, xrff
uzantil dosyalari desteklemektedir. Diger programlar gibi birka¢ tane format
desteklemesi Rapidminer’in artilarindandir [3].

WEKA; Bir proje olarak baglayip bugin dinya Uzerinde birgok insan
tarafindan kullanilmaya basglanan bir Veri Madenciligi uygulamasi gelistirme
programidir. WEKA java platformu Uzerinde gelistiriimis acik kodlu bir
programdir. Arff, Csv, C4.5 formatinda bulunan dosyalar WEKA’da import
edilebilir. Ayrica Jdbc kullanilarak veri tabanina baglanip burada da islemler
yapilabilir. WEKA’nin igerisinde veri isleme, veri siniflandirma, veri kimeleme,
veri iligkilendirme ozellikleri mevcuttur.

R; Grafikler, istatistiksel hesaplamalar, veri analizleri icin gelistiriimis bir
programdir. Yeni Zelanda'da bulunan Auckland Universitesi Istatistik
Boluminde bilim adamlarindan olan Robert Gentleman ve Ross Ihaka
tarafindan gelistiriimistir. R & R olarak da bilinir. Lineer ve lineer olmayan
modelleme, klasik istatistiksel testler, zaman serileri analizi, siniflandirma,
kimeleme gibi 6zellikleri bunyesinde bulundurmaktadir. R, Windows, MacOS X
ve Linux sistemleri Uzerinde g¢aligabilmektedir [4].

Veri Madenciliginde yukarida bahsedilen bu U¢ program arasinda segim
yapmak oldukca gugtir. Rapidminerda 3D godrsellerin fazlah@: kullaniciya
oldukga yardimci olmaktadir. WEKA'nin kullanimi daha kolaydir fakat
destekledigi algoritmalarin sayisi Rapidminer'a gore daha azdir. Rapidminer
22’ye yakin dosya formatini desteklerken, WEKA’nin destekledigi dosya formati
sayisi 4 ile sinirlidir. Ancak ¢ogu Veri Madenciligi uygulamasini geligtirmede
WEKA vyeterli olmaktadir. Bundan dolayr ¢ogu kullanici WEKA'y1 tercih
etmektedir. R ise hem kullanim kolayhdi hem de destekledigi algoritmalar ile
Rapidminer ve WEKA'nin altinda bulunmaktadir. R, Unix makinelerde yaygin
olarak kullaniimaktadir. R’yi Windows sistemi Uzerinde kullanabilmek uzman
yardimi gerekmektedir. Bundan dolayl R, Rapidminer ve WEKA’ya gore daha
az tercih edilmektedir.
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5. BIRLIKTELIK KURALLARI

5.1 BIRLIKTELIK KURALLARININ TANIMI

Birliktelik kurallari satis-pazarlamadan, drun katalog tasarimina kadar
birgok alanda kullaniimaktadir. Ornegin, herhangi bir Griin satin alirken, bu
arinun yaninda baska bir Urin ya da drdnlerin satin alinmasi, bu Urlnler
arasindaki baglantiyi ortaya koyar. Kesfedilen bu birliktelik-iliski bagintilari
sayesinde saticilar daha etkin ve kazangh satiglar yapabilme imkanina sahip
olmaktadir. Literatirde bu tarz ¢alismalar market sepet analizi denilmektedir.

Market sepeti analizi birliktelik kurallarinin kullanildigi en tipik érnektir. Bu
islem, musterilerin yaptiklari aligveriglerdeki urunler arasindaki birliktelikleri
bularak musterilerin satin alma aligkanliklarini analiz eder. Bu tip birlikteliklerin
kesfedilmesi, musterilerin hangi Urtnleri bir arada aldiklar bilgisini ortaya cikarir
ve market yoneticileri de bu bilgi 1siginda daha etkin satis stratejileri
gelistirebilirler. Ornegdin market sepeti analizi ile makarna alan musterilerin %80
olasilikla ketgcap aldigi seklinde bir kural bulunabilir. Bunun Uzerine market
yoneticileri makarna ve ketcap raflarini yan yana koyarak ya da “makarna
alanlara ketcap fiyatinda indirim yapmak” gibi kampanyalar duizenleyerek
satiglarini arttirabilir (Dosll, 2008).

Birliktelik kuralini ¢gikarmada kullanilan en yaygin yontem, esik degerleri
olarak bilinen minimum destek ve minimum glven degerlerinin belirlendigi
yontemdir. Bu yontemde sadece kullanici tarafindan belirlenen esik
degerlerinden blyuk olan destek ve glven degerlerine sahip kurallar bulunur ve
kullanilir. Diger bir yontemde kullanicinin sinirlanmis nesne tanimlamasidir.
Sinirlanmis nesne, kurallarin igeriginin sinirlanmasinda kullanilan mantiksal bir
ifadedir. Ornegin sinirlanmis nesne cips, kola ve hamburger olsun. Sadece cips,
kola ve hamburger iceren kurallar ile ilgilenilir.

Birliktelik kurallarindaki bir nesnenin ve bir islemin tanimi uygulamaya
baglidir. Market sepeti analizinde; nesneler, musterilerin aldigi Urtnler ve iglem,
beraber alinan bitliin nesnelerin kimesidir.

Veriler Uzerinde birliktelik kurali uyguladiginda bazi terimler ile

kargilagilir. Bu terimler antecedent, consequent, min_destek, min_guven
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terimleridir. Olusturulan kuralin sol tarafini Antecedent; sag tarafini ise
consequent terimleri olusturur. Diger iki terim ise adindan da anlasilacagi gibi
min_destek olarak gosterilen minimum destek degeri, min_guven olarak

gosterilen minimum given degeridir (Dolgun, 2006).

5.2 BIRLIKTELIK KURALLARININ MATEMATIKSEL MODELI

Bir birliktelik kurali X->Y seklinde gosterilir. Bu gosterim ile X, Y’yi belirler
veya Y, X'e bagimhdir. Hareket numaralari gruplandirilarak elde edilen trtnler
arasindaki bagimhlik iligkisinin ylizde yuz dogru olmasi beklenemez. Benzer
sekilde, ¢cikarsama yapilan kuralin eldeki hareketler kimesinin dnemli bir kismi
tarafindan desteklenmesi istenir. Bu nedenlerden dolayi, X->Y eslestirme kurali
kullanici tarafindan minimum degeri belirlenmis guvenilirlik (a: confidence) ve
destek (s: support) esik degerlerini saglayacak bigimde uretilir. X-2>Y eglestirme
kuralina, a guvenilirlik, s destek olgutu ilistirilir. Guvenilirlik metrigi, birliktelik
kuralinin dogruluk derecesini, destek metrigi ise kuralda yer alan 06gelerin
(Uranlerin) gecis sikhgini gosterir. Yuksek guvenilirlik ve destek degerine sahip
kurallara guclu kurallar adi verilir. Birliktelik kural ¢ikarimi  blyuk veri
tabanlarindan gugli iligkilendirme o6runtilerinin  elde edilmesini gerektirir
(Gurgen, 2008).

Birliktelik kurali formulsel olarak su sekilde tanimlanabilir;

AlA2,....... An = B1B2,....... Bm

Buradaki, Ai ve Bj yapilan is veya nesnelerdir. Bu kural genellikle A1,
A2,...,An meydana geldiginde, sik olarak B1, B2, ..., Bm ayni olay veya hareket
icinde yer aldig1 anlamina gelmektedir (Agrawal, 1993).

Orneklendirecek olursak;
Yas (Kisi, “20-35”) * Cinsiyet (Kisi, “Erkek”) s

Satin alir(Kisi, “Tablet”) [Destek=%1, Gliven=%46]

ifadesiyle, yasi 20-35 arasindaki arasinda degisip ayni zamanda erkek

olan musterilerden Tablet alanlarin tim musterilere oraninin %1 oldugu ve yasi
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20-35 arasinda degisip ayni zamanda erkek olanlarin %46 sinin Tablet aldigini

ifade eder.

Ik kural tek boyutludur, ¢linkii sadece yas degiskeni verilmistir. Ikinci
kural ise iki boyutludur, ¢unku burada degigken sayisi, yas ve cinsiyet olmak

uzere ikidir.
Cok boyutlu baska bir érnekte ise;
Yas (Kisi, “20-30”) ~ Cinsiyet (Kisi, “erkek”) * Satin alir (Kisi, “Tablet”)
== Satin alir (Kisi, “Hafiza Karti”) [Destek=%1, Glven=%380]

Buradaki 6rnekte ise yasi 25 ile 35 arasinda erkek olan ve Tablet satin
alan musterilerin %80’inin ayni zamanda Hafiza Karti da satin aldiini ifade

etmektedir.

5.2.1 Giiven (Confidence) ve Destek (Support) Olgiileri

Kuralin destek ve glven degerleri, kuralin ilgingligini ve ilgililigini ifade
eden iki 6lgcudir. Bu degerler sirasiyla kesfedilen kurallarin yararlihgini ve
kesinligini ifade eder.

Bir birliktelik kuralinin destegi (support), X ve Y ‘yi kapsayan hareketlerin
sayisinin, veri tabanindaki toplam hareketlerin sayisina ylzde cinsinden orani

olarak tanimlanir.

XveY ' yibirlikte iceren islemlerin sayist

Destek (Support)(X =) = Toplam islem sayist

Guven, bir kuralin glcundn oélgusudur. Birliktelik kurallari icin genellikle
yuksek glven gerekir. Glven degeri kuralin sol tarafindaki Grinu igceren islemler

arasinda sag tarafindaki Grinun bulunmasi sikligini verir

) ] XveY’ yibirlikte iceren islemlerin sayist
Given (Confidence) (X - Y) =

X'iiceren tim islemlerin sayist
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. Bir birliktelik kuralinin guven degeri, X ve Y ‘yi kapsayan hareketlerin

sayisinin, X'i iceren tUm hareketlerin sayisina orani olarak hesaplanir ve

formule edilir [5].

Bir magazanin aligveris veri tabanini ele alalim;

1.Musteri
2.Musteri
3.Musteri
4.Musgteri

5.Musteri

Su, Ekmek, Kek, Sat, Zeytin
Su, Peynir, Ekmek, Zeytin
Su, Bira, Cerez

Ekmek, Peynir, Zeytin,

Ekmek, Zeytin

Bu verilerden yola c¢ikarak {Ekmek, Peynir} ile Zeytin arasindaki iligki su

seklide hesaplanir.

_ (Ekmek,Peynir,Zeytin) 2

Destek (Support) - Toplam Hareket §=0’4
. , Ekmek,Peynir,Zeyti 2

Giiven (Confidence) = EmelreYMZeytin) _ 2 _
Ekmek,Peynir 2

Yukaridaki esitliklerde goruldugu gibi {Ekmek, Peynir} — Zeytin kurali

%40 destek, %100 guven Odlgulerine sahiptir. Yani marketten yapilan tim

alisverisin %40’ina sahip olan {Ekmek, Peynir} aligverislerinin % 100’Unde

zeytin aliminda gergeklestirilmistir.

Baska bir ornekte ise;

A—B [destek = % 2, gliven = % 60]

Bu kurala gore satilan tim satiglarin % 2’'inde A ve B urlinu birlikte

bulunmaktadir ve ayrica A Grindnd satin alanlarin %60’ 1 da B urGndnd satin

almig demektir.
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Bir veri tabanindan, birliktelik kurallarinin veri madenciligi yoluyla
¢ozumlenmesi, kullanici tarafindan belirlenmig guven ve destegi karsilayan tum
kurallarin bulunmasini icerir.

Birliktelik kuralinin kullanim alanlari, market satis analizleri, ticaret,
muhendislik, tip ve finans seklinde siralanabilir. Sepet analizi ( Market basket

analysis ) en ¢ok kullanildigi alanlardan biridir.

5.3 BIRLIKTELIK KURALLARI iGiN KULLANILAN ALGORITMALAR

5.3.1 AIS Algoritmasi

AIS (Agrawal, Imielinski, Swami) Algoritmasi, bir islem veri tabaninda
tim buyuk Grdn kumelerini olugturmak amaciyla 1993 vyilinda gelistirilerek
yayimlanan ilk algoritmadir. Veri tabanindaki isimlerin, yani Grln isimlerinin
A’dan Z'ye siralanmasi kisidini tagir. Bu algoritma nitel kurallarin bulunmasini
hedeflemektedir. Bu yontem, sonucta tek bir Granle sinirlandinimistir (Girgen,
2008).

AIS Algoritmasi tim veri tabani (zerinden ¢oklu déngl yapar. ilk
dongude, ayri Urunlerin desteginin sayimini yapar ve veri tabaninda hangilerinin
bayUk drin kimesi ve hangilerinin sik tekrarlanan Urin kimesi oldugunu
belirler. Her dongude bulunan buyuk dran kumeleri aday udrun kumeleri
olusturmak amaciyla arttirilir. Bir islemin taranmasinin ardindan, bir dnceki
dongude bulunan buydk Grin kimeleri ile bu iglemde kullanilan Urinler
arasindaki ortak tran kimeleri belirlenir. Bu ortak Gran kiimeleri, yeni aday Grin
kimeleri olusturmak amaciyla islemde kullanilan diger urtnlerle arttirilir
(Agrawal, 1993).

5.3.2 SETM Algoritmasi

SETM algoritmasi, 1995 yilinda Houtsmal tarafindan Onerilmis olup
bayuk drin kimelerini hesaplamak igin SQL kullaniimasinin istenmesiyle yola
cikilmistir. SETM algoritmasinda, AIS algoritmasindan farkl olarak taranan
nesneleri ayirt etmek i¢cin TID (TransactionID) adi verilen benzersiz bir anahtar
verilir. Burada TID, bir islemin benzersiz tanimlayicisi anlamindadir. (Houtsma
ve Swami, 1993).
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Taranan veri tabaninin ilk dénglsiinde, ayri Griinlerin desteginin sayimini
yapar ve veri tabaninda hangilerinin blyuk trin kimesi ve hangilerinin sik
tekrarlanan drGn kimesi oldugunu belirler. Daha sonra, bir dnceki déngude
bulunan buayuk dran kimelerinin arttirlmasiyla aday urun kamelerini olugturur.
Farkli olarak, SETM algoritmasi aday kumelerle birlikte Uzerinde calisilan
islemin TID bilgisini de tutar. Bundan sonra, aday nesne kimeleri nesne ismine
gbre siraya dizilir ve kuguk nesne kumeleri silinir. Eger veri tabani TID
numarasina gore siralanmissa, bir sonraki tarama esnasinda herhangi bir
islemdeki genis nesne kumeleri verilerin TID numarasina goére siralanmasiyla
elde edilir. Bu sekilde veri tabani birka¢ kez taranmis olur ve sonrasinda baska
genis nesne kimesi bulunmadiginda algoritma sonlanir (Houtsma ve Swami,
1993).

Bu algoritmanin ana dezavantaji, k aday kimelerinin sayisina baghdir.
Her bir aday urtun kiimesinin bir TID ile iligkili olmasiyla birlikte, fazla sayidaki
TID’leri kayit etmek igin daha fazla bos yere ihtiya¢ duyulmustur. Ayrica, aday
uran kamesinin destegi hesaplanirken k siralanmig halde degildir, bunun igin

urtin kimelerinin bir kez daha siraya dizilmesi gerekecektir.

5.3.3 Apriori Algoritmasi

Apriori ismi, bilgileri bir énceki adimdan aldigi igin “prior” anlaminda
Apriori’dir. Apriori Algoritmasi, birliktelik kurallarinin veri madenciligi yoluyla
¢6zumlenmesinin tarihindeki blylk bir basaridir. Su ana kadar bilinen en iyi
birliktelik kurali algoritmasidir. Birliktelik kurallari madenciliginin iki 6nemli kismi
vardir. ik olarak genis nesne kumeleri olusturulur, ikinci evrede de kurallar
uretilir. Genis nesne kimeleri gesitli algoritmalar kullanilarak daha kuguk nesne
kimelerine indirgenirler. Bu amagla kullanilan algoritmalardan en yaygini apriori
algoritmasidir.

Apriori algoritmasi genig bir nesne kimesinin herhangi bir alt kimesinin
de genis olacagi kabuline dayanir. Bdylece k adet nesneden olusmus bir nesne
kimesi, k-1 adet nesneye sahip genis nesne kumelerinin birlegtiriimesi ve alt
kUmeleri genis olmayanlarin silinmesiyle elde edilebilir. Bu birlesme ve silme
islemi sonunda daha az sayida aday nesne kimeleri olusacaktir (Silahtaroglu,
2008).
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AIS ve SETM algoritmalarindan temel farkliliklari aday tran kimelerini
olusturma yolu ve aday Urin kimelerinin sayim igin secilme seklidir.

Daha d6nce de belirtildigi gibi, AIS ve SETM algoritmalarinda, bir édnceki
dongude elde edilen buyuk drun kumeleri ile islemde kullanilan Grunler
arasindaki ortak Urun kumeleri elde edilir. Bu ortak arun kumeleri, aday urun
kimelerini olusturmak igin islemde kullanilan bagka ayri Grunlerle arttirlir.
Ancak, bu ayri Granler buylk Grin kiimeleri olmayabilir. Bildigimiz gibi bir blylik
urdn kimesinin ust kimesi ve bir kucuk trun kimesi, kuguk bir Grin kumesi
olarak sonuglanacaktir. Bu yontemler, sonradan kuguk Uran kimeleri olarak
sonuglanacak ¢ok sayida aday urin kiimesi olusturacaktir. Apriori Algoritmasi
bu énemli noktaya hitap etmektedir. Apriori, aday Grin kimelerini, bir énceki
dongude elde edilen buyuk Grun kumelerini birlestirerek ve veri tabanindaki
islemlere bakmaksizin bir 6nceki dongude kuguk Grun kimeleri olarak elde
edilen alt kimelerin silinmesiyle olusturur. Sadece bir onceki dongude elde
edilen buyuk urun kumelerini ele alarak, aday urin kumelerinin sayisi kayda
deger bir azalma gdsterir. ilk déngiide, tek Grinli Griin kiimelerinin sayimi
yapilir. Aday urtn kimeleri bulundugunda, veri tabani taranarak ikinci en buyuk
urtin kimelerini bulmak icin aday urtn kumelerinin desteklerinin sayimi yapilir.

Uglincli dénglide, ikinci dénglde bulunan blyik Grin kimeleri, bu
dongunun buayuk Urdn kumelerini bulmak icin aday drun kumeleri olarak
kullanilir. Bu interaktif islem, daha fazla blylk Grin kimesi bulunamayincaya
kadar surer ve sonra sona erer. Algoritmanin her i déngusu veri tabanini bir kez
tarar ve i buyudkligindeki buyudk Grin kimelerini belirler. Li, i buyukligundeki
bayUk Uran kimelerini, Ci ise i buyukligundeki aday Grin kiimelerini ifade eder.
Apriori algoritmasina iliskin bazi varsayimlar su sekildedir: Bu algoritmada
kullanilan market sepeti verisinde her harekette yer alan 6ge kodlari sayisaldir
ve 6Je kodlari kiiglikten blylige dogru siralidir. Oge kiimeleri eleman sayilari ile

birlikte anilir ve k adet 6geye sahip bir 6ge kiimesi ile gosterilir (Doéslu, 2008).

Agrawal ve Srikant tarafindan gelistirilen Apriori algoritmasi 1994 yilinda
“20th Very Large Database Endowment” konferansinda sunulmustur. Bu
bildiride, Agrawal ve Srikant algoritmanin ¢alisma ayrintilarini ve algoritmanin

kaba kodunu su sekilde sunmustur (Agrawal ve Srikant, 1994):
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1. Verilerin ilk taranmasi esnasinda, genig urin kimelerinin tespiti i¢in, tim
aranler sayilir.

2. Bir sonraki tarama, k inci tarama olsun, iki asamadan olusur;

3. Apriori-gen fonksiyonu kullanilarak, (k-1)inci taramada elde edilen, Lk-1
uriin kimeleriyle, Ck aday urun kiimeleri olusturulur,

4. Sonra veri tabani taranarak, Ck daki adaylarin destegi sayilir.

5. Hizh bir sayim igin, verilen bir L igslemindeki, Ck y1 olusturan adaylarin ¢ok

iyl belirlenmesi gerekir.

Tablo 1. Marketten Yapilan Alisveris Bilgilerini iceren Veri Tabani

FiS NO URUN
A100 11,12,15
A200 12,14
A300 12,13
A400 11,12,14
A500 11,13
AG00 12,13
A700 11,13
A800 11,12,13,15
A900 11,12,13

Tablo 1'de bir marketten yapilan aligveris bilgilerini igceren veri tabani
goOrulmektedir. Bu veri tabaninda yapilan aligverislerin numaralari Fig No
sutununda gorulmektedir. Her aligveriste satin alinan Urunler de Urtin sutununda
gorulmektedir. Han ve Kamber apriori algoritmasinda takip edilen basamaklar
Sekil 3’de anlatiimaktadir.
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Sekil 3. Apriori Algoritmasinin Gosterimi (Han ve Kamber, 2000)

1) Algoritmanin ilk adiminda, her Urin tek basina bulundugu C1

kimesinin elemanidir. Algoritma, her Uurinun sayisint bulmak igin tum
aligverisleri tarar ve elde edilen sonuglar Sekil 3'da destek sayisi sitununda
gOrulmektedir.

2) Minimum aligveris destek sayisinin 2 oldugu varsayilirsa, tek baslarina
sik tekrarlanan UrGnler L1 kimesinde goérilmektedir. C1 kimesindeki tim
artnlerin destek sayisi, minimum destek esik degeri olan 2’den fazla oldugu igin
C1 tim drunler sik tekrarlanan Grun olarak degerlendirilir ve L1 kimesinde

aktarilr.
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3) Hangi Urdnlerin ikili olarak sik tekrarlandigini belirlemek igin L1
kimesindeki trlnlerin ikili kombinasyonlari bulunarak C2 kiimesi olusturulur.

4) C2 kimesindeki Urtnlerin destek sayilarini bulmak amaciyla D taranir
ve bulunan degerler destek sayisi sutununda belirtilir

5) C2 kimesindeki Uranlerin minimum destek esik degerini agan urunler
L2 kimesine aktarilir.

6) Hangi Urdnlerin Ggli olarak sik tekrarlandigini belirlemek igin L2
kimesindeki Urunlerin U¢li kombinasyonlari bulunarak C3 kimesi olusturulur.
Bu durumda C3 = {{11,12,13}, {I1,12,15}, {12,13,15}, {12,13,14}, {12,13,15}} olmasi
beklenir. Ancak Apriori algoritmasina gore, sik tekrarlanan 6gelerin alt kiimeleri
de sik tekrarlanan 6de olmasi gerekmektedir. Buna gore yukaridaki C3
kimesindeki elemanlar sik tekrarlanan olmadigi igin, yeni C3 kumesi C3 =
{{11,12,13}, {11,12,15}} olur.

7) C3 kiimesindeki Urlnlerin destek sayilarini bulmak amaciyla D taranir
ve bulunan degerler destek sayisi sutununda belirtilir.

8) C3 kumesindeki urinlerden minimum destek esik degerini asan
urdnler L3 kimesine aktarilir.

9) Hangi Urlnlerin dortli olarak sik tekrarlandigini belitmek igin L3
kimesindeki Urunlerin dortli tek kombinasyonu {11,12,13,15} olarak belirlenir.
Ancak bu kimenin tamami sik tekrarlanan 6ge olmadigi icin C4 kimesi bos
kime olur ve Apriori tum sik tekrarlanan Ogeleri bularak sonlanmis olur
(Gurgen, 2008).

Kisaca oOzetlemek gerekirse Apriorinin performansi buyluk Grdn
kimelerini bulmak icin yapilan birgok deneyde degerlendirmistir. Yapilan
deneylerin sonuglarinda Apriori Algoritmasinin her zaman AIS ve SETM

Algoritmasini geride biraktigr goralmektedir.

5.3.4 Apriori-TID Algoritmasi

Daha dnce de bahsedildigi gibi Apriori, destegin sayimini yapmak igin her
doéngunin her asamasinda tum veri tabanini taramaktadir. Tim veri tabanini
taramak, dongunun her agsamasi igin gerekli olmayabilir. Bu temele dayanarak,
Agrawal Apriori-TID adiyla yeni bir algoritma geligtirilmistir. Apriori'ye benzer bir
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sekilde Apriori-TID de, donguye baslamadan Once aday urun kumlerini
belirlemek igin yine Apriori'nin aday kumeleri olusturma fonksiyonunu kullanir.
Apriori'den ana farki, ilk déngiden sonra destedin sayimi igin veri tabanini
kullanmiyor olmasidir. Onun yerine, k olarak gosterilen bir dnceki déngude
kullanilan aday urtn kiimelerinin bir kodlamasini kullanir (Srikant vd, 1996).
Apriori-TID yonteminin, hafizaya sigmasi ve uzun bir kuyruga sahip olan
buayuk Urun kumelerinin dagilimi agisindan az sayida k kumesi oldugu
durumlarda Apriori'ye Ustunlik sagladigi da bilinmektedir. Bu, buylk drin
kimelerinde girilen verilerin dagihminin ilk asamalarda yuksek oldugu anlamina
gelmektedir. Dagilim derhal kagulir ve ardindan doruk noktasina ulagsarak uzun
bir sire devam eder. Blyuk veri kimeleri i¢in Apriori’nin performansi, Apriori-
TID’in performansindan daha iyi oldugu bildirilmigtir. Diger taraftan, k kiimeleri
nispi olarak kucuk olduklari (bellege sigdiklar) zaman Apriori-TID, Apriori'ye

ustlnluk saglar. Bu ylzden, bir hibrit yontemi olan “Apriori-Hybrid” ¢ikariimigtir.

5.3.5 Apriori-Hybrid Algoritmasi

Apriori-Hybrid  algoritmasi  Apriori ve  Apriori-TID algoritmasinin
karigimidir. Bu algoritma, veri Uzerinden her donglde ayni algoritma
kullaniimasinin sart olmamasi fikri Gzerine kurulmustur.

Deneysel gozlemlere dayanarak, Apriori-Hybrid yontemi ilk dongulerde
Apriori kullanip, daha sonra k kimesinin dongunun sonunda bellege sigacagi
umularak Apriori-TID ydntemine gegis yapmasiyla gelistirilmis bir ydontemdir. Bu
sebeple, her dongunun sonunda k’'nin tahmini gereklidir. Ayni zamanda,
Apriori'den Apriori-TID’e geg¢menin bir maliyet iligkisi vardir. Bu yodntemin
performansi  buydk veri kumeleri igin deneylerin yonetiimesiyle de
degerlendirilmistir. Apriori-Hybrid yonteminin en son dongudeki gegis asamasi

disinda Apriori ydonteminden daha iyi ¢alistigi gézlemlenmistir (Gurgen, 2008).

5.3.6 OCD Algoritmasi (Off-line Candidate Determination/Off-Line Uriin
Kiimesi Tespiti)

OCD yo6ntemi, genis urlin kimelerini belirlemek icin veri tabanindan
alinmis klUgUk o&rneklerin ¢ok iyi sonuglar verebilecegi fikrine dayanan bir

algoritmadir. OCD ydéntemi, gereksiz aday kumelerini yok etmek igin dnceki
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dongulerden elde edilen bilgilerin birlesik analiz sonuglarini kullanir. Amag veri
tabani ¢ok buylUkse, veri Uzerinden mumkin oldugunca az dongu yapilmasi
onem tasimaktadir.

OCD aday kumeleri belirlemede AlS’ten farkl bir yaklasim sergiler. OCD
donguyl olabildigince basit tutar ve aday kumeleri bulmak igin o6nceki
dongulerde elde edilen tum sonuglari kullanir. Bu basit ¢bézim aksine ¢ok
kapsamli bir igslemdir. Bu algoritmanin performansi iki veri kiimesi kullanilarak

degerlendirilmistir.

5.3.7 Partition Algoritmasi (Béliimleme Algortimasi)

PARTITION, 1995 yilinda Savasere tarafindan énerilmistir ve veri tabani
tarama sayisini 2’ye indirir. Veri tabanini kiguk bdlmelere ayirir ve her bir
bélmenin ana bellekte tutulabilecegini varsayar.

PARTITION algoritmasi homojen veri dagihmina ihtiya¢g duyar. Bunun
nedeni, eger bir nesne kiimesi her bir bolmede esit sayidaysa, ikinci taramada
sayllacak ¢ogu nesne kimesinin sayisi buyuk olur. Buna ragmen, daginik veri
dagilimlarinda, ikinci taramadaki birgok nesne kimesi kuguk olarak nitelendirilir,

bu da yanls nesne kiimelerini saymak icin islem slresini arttirir (Désla, 2008).

5.3.8 DIC Algoritmasi (Dynamic Itemset Counting/Dinamik Uriin Kiimesi
Sayimi)

DIC, nesne kumelerini 6nceden olusturmaya ve saymaya calisir, bu da
veri tabani tarama sayisini azaltir (Brin, 1997).

Veri tabani, iglemlerin araliklari gibi gértindr ve bu araliklar ardisik olarak
taranir. Veri tabaninin sonuna ulasildiginda, veri tabani en basa geri alir ve tam
olarak sayillmayan Urlin kUmelerini sayar. Veri tabani taramalarinin gergek
sayisi araligin buayuklugune bagh olarak degisir. Aralik yeteri kadar kugukse,
tum Grdn kameleri ilk taramada olusturulacaktir ve ikinci taramada tam olarak
sayimi yapilacaktir. Ayni zamanda PARTITION algoritmasinda oldugu gibi

homojen bir dagihm elde etmemizi saglar.
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5.3.9 CARMA (Continuous Association Rule Mining/Surekli Birliktelik
Kurali Madenciligi Algoritmasi)

CARMA, kuglk nesne kiUmelerinin hesaplanmasini g¢evrimigi (online)
olarak yapar (Hidb, 1999).

Online olmakla CARMA, kullaniciya mevcut birliktelik kurallarini gosterir;
veri tabanindaki ilk tarama boyunca herhangi bir islemdeki parametrelerin,
minimum guvenin, minimum destegin degistiriimesine izin verir.

Bu algoritma en ¢ok iki veri tabani taramasina ihtiya¢ duyar. DIC gibi,
CARMA da urun kumelerini olusturma iglemini ilk taramada ve tim Urln
kimelerinin sayillmasi islemini ikinci taramada yapar. Daha sonra, eder o anda
olugsan Urun kimelerinin alt kimeleri minimum destege ve okunan veri tabaninin
bolumlerine baglh kalarak o an itibariyle potansiyel birer buyluk Gran kimesi
iseler, islemden yeni Urin kumeleri olusturur. Bir Grin kimesinin potansiyel
olarak buylk bir Grin kimesi olup olmadiginin daha iyi tahmin etmek igin, Grin
olusturulmadan O6nce mevcut sayimlarin ve olusumlarin tahmini sayilarinin
toplami olan Grdn kiimelerinin sayimlari igin bir Gst sinir hesaplanir. Olusumlarin
tahmini sayilari (maksimum eksikler), Urin kumesi ilk olugturuldugunda

hesaplanir.

5.4 ALGORITMALARIN KARSILASTIRILMASI

Yukarida bahsedilen algoritmalari karsilastirmak gerekirse, veri tabani
taramasi esnasinda sayimi yapilan aday Urin kimelerinin maksimum sayisina
bakarak bosluk gereksinimleri tahmini yapilabilir. Gerekli veri tabani
taramalarinin ve karsilastirma iglemlerinin maksimum sayisini sayarak zaman
gereksinimleri tahmin edilebilir. Bu nedenle c¢alismalar, tUm veri tabani
uzerindeki taramalarin sayisi uzerine odaklanma esasina dayanir.

Birliktelik kurallarini olugturmayi amaglayan ticari nitelige sahip birgok
kullanilabilir uygulama, Apriori tekniginin kullanimi Gzerine bel baglamistir. Bazi
algoritmalar belli basli durumlarda kullanim agisindan daha elveriglidir. AlS, veri
tabanindaki Urln sayisi ¢ok fazla oldugunda iyi sonu¢ vermez. Bu yuzden AIS,
dusuk onemlilikteki islem veri tabanlarinda kullaniimasi daha uygundur. Daha
once de bahsedildigi gibi, Apriori dnceki dongulerde, Apriori-TID’e gore daha az

islem zamanina ihtiya¢ duyar. Diger taraftan Apriori-TID ileriki déngulerde
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Bu
degistirmeleriyle mukemmel bir performans saglar. Ancak, Apriori'den Apriori-
TID’e yapilan bu degisiklik ¢ok kritik ve pahalidir. OCD vyaklasik bir teknik

Apriori'ye Ustunluk saglar. sebepten, Apriori-Hybrid yerine gore

olmasina ragmen, duguk esik destegiyle sik aralikh aran kimelerinin bulmasi
agisindan ¢ok etkilidir. CARMA ise iglem siralarinin bir agdan okundugu online
kullanici interaktif geri besleme sistemi ile yonlendirilmis bir teknik olarak en
uygunudur.

Tablo 2’ de, bahsedilen gesitli algoritmalarin kisaca karsilastiriimasina
Isik tutmakta ve Ozetlemektedir. Bu tablo azami tarama sayisini, onerilen veri

yapilarini ve bazi agiklamalari igermektedir.

Tablo 2. Algoritmalarin Karsilastiriimasi (Dunham vd., 2000).

; TARAMA ;
ALGORITMA SAYISI VERI YAPISI ACIKLAMA
Belli basli, az veri iceren seyrek
AIS m+1 Belirtiimemis hareketsel veri tabanlari igin
uygundur.
SETM m+1 Belirtiimemis SQL uyumlu
Belli basli, orta dlizey veri igeren
Lk-1: Hash tablosu hareketsel veri tabanlari igin
APRIORI m+1 Ck: Hash agaci uygundur. AlS ve SETM’e oranla
daha iyidir.
Lk-1: Hash tablosu , —
APRIORI- C«: TID ile dizinlenmis dizi | C¥N'n blyuk olmasi durumunda gok
m+1 . . ; yavastir. kiigik boyutlu Ck ile
TID Ck : Sirall mimari Aoriori'den daha ividir
ID:bitmap P yidr.
Lk-1:Hash tablosu
llk safhada: Apriori’den daha iyidir. Buna ragmen,
APRIORI- m+1 Ck: Hash agaci apriori’den Apriori-TID’e gegis ek yuk
HYBRID Ikinci Safhada: gerektirir. Gegis noktasini saptamak
Ck: TID ile dizinlenmis dizi | ¢ok édnemlidir.
ID:bitmap
ocD 2 Belirtiimemis Dusuk destek esik degerleri ve gok
bayuk veri tabanlari icin uygundur.
PARTION 2 Belirtilmemis Buyuk_ veri ta_banlarl icin uygundur.
Homojen veri dagilimini destekler
Aralik Veri tabani, hareketsel araliklar
DIC boyutuna Agac seklindedir. Ylksek boyutlu adaylar,
baghdir bir araligin sonunda olusturulur.
Hareket dizilerinin bir agdan
okunmasina olanak saglar. Online
CARMA 2 Hash tablosu kull_amcﬂardan surekli ger_l-besleme
gelir ve destek ve/veya glven
degerlerini islem sirasinda herhangi
bir anda degistirebilirler.
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6.DUNYA DEGERLER ANKETI

6.1 DUNYA DEGERLER ANKETININ TARIHSEL SURECI

DDA baslangici 1970 yilina kadar uzanir. O tarihte, Avrupa topluluklari
komisyonu (Commission of the Europan Communities), topluluk Gyesi Glkelerde
kamuoyunun siyasal, ekonomik, toplumsal, kilturel konularda deger, tutum ve
davraniglarini arastirmak amaciyla iddiali ve o zamana kadar bir oOrnegi
bulunmayan bir sosyal bilim projesini baslatti. “Eurobarometer” adi verilen proje
ile, ye Ulkelerde her yil iki arastirma yapilmasi ve bdylece bu toplumlardaki
tutum ve deg@erlerindeki devamlilik ve degismelerin karsilikli olarak izlenmesine
imkan verecek bir bilgi birikiminin olusturulmasi hedefleniyordu. O tarihten bu
yana her yil ilk ve son baharlarda iki kez yapilan bu arastirmalara, 1990 yilindan
itibaren “6zel konulu” arastirmalar eklendi. Bu proje sayesinde, Avrupa Birligi
uyesi toplumlarla ilgilenen sosyal bilimciler i¢in ortaya gergekten “hazine”

degerinde bir veri tabani gikti.

6.2 DUNYA DEGERLER ANKETI SURECI

Projenin 6ncusu ve ilk koordinatéri Jacques-Rene Rabier idi. 1981
yilinda Ronald Inglehart, Jacques-Rene Rabier ve “Avrupa Degerler Sistemleri”
¢alis.ma grubu’nun yuruttculuginde, onemli bir adim daha atildi ve 25 ulkenin
katiimiyla ilk Dinya Degerler Arastirmasi gergeklestirildi. Boylece
toplumlararasi karsilastirmali calismalara Avrupa disindaki ulkelerde katiimis
oldu. 1981-1982 DDA arastirmasi sadece akademik gevrelerde degil, siyaset ve
i dunyasinda da Onemli yankilar yaratti. Bu c¢alismanin verilerine ve
sonuglarina dayanilarak yuzlerce makale ve kitap yayinlandi. Kultarle, kalttrel
degerlerle ekonomik ve siyasal yapi arasindaki iligkiler, en az eski Yunan’dan
beri buyuk ilgi cekiyor ve ¢ok cgesitli ve celiskili modellere kaynak teskil ediyordu.

1981-1982 yillarindaki ilk DDA’'ndan itibaren projenin koordinatorlugunt
ustlenen Ronald Inglehart, 1990 yilinda DDA’ni tekrarlarken arastirmasinda ise
dahil olan toplumlarin sayisi 43’0 buluyordu. Boylece ikinci DDA’'nde, Uzerinde
insan yasayan butun kitalara yayillmis ve dunya niufusunun %70’ini kapsayan
toplumlarin deger, tutum ve davranislari hakkinda o zamana kadar higbir yerde

bulunmayan bilgiler edinilmig oldu [6].



38

Ilk DDA'da yer almayan Turkiye de 1990-1991 DDA’na katilmisti. 1990
projesinin gerceklesmesinden sonra, DDA resmi yada hukumet disi higbir
kurulusa bagli olmayan enformel yapisini strdirmekle birlikte daha sonraki
arastirmalari planlamak ve koordine etmek Uzere daimi bir yurutme kurulu
olusturdu. Saha calismalarn 1990-1998 vyillari arasinda yayilan 3. DDA
Inglehart'in bagkanhgindaki bu kurul tarafindan tasarimlandi ve denetlendi.

Tarkiye 50 den fazla toplumun katildigi arastirmanin da bir parcasi oldu.

6.3 DUNYA DEGERLER ANKETi VERI TURU

Dunya Degerler Arastirmalari, diger bir adiyla World Values Survey
(WVS) biri teorik, digeri ise metodolojik olmak tzere iki temel varsayim tzerine
kuruludur. Bu varsayimlari en basit ve yalin bir sekilde ifade edersek;
siyasetiyle, ekonomisiyle ve diger yanlariyla bir toplumu anlayabilmede kulturel
degerler aktariimaktadir.

WVS'In adi “deg@erler’ arastirmasi olmakla birlikte, toplanan verilerin
sadece "degerler” olmadigi ve davranislari, kanaatleri, tutumlari ve inanclari da
kapsadigi agiktir.

Ozetleyecek olursak, DDA’nda, baglica su dizeylerde veri toplamaktadir.

a) Demografik degiskenler
b) Davraniglar

c) Kanaatler

d) Tutumlar

e) Degerler

DDA’na katilan butin Ulkelerde esas olarak standart bir soru formu
uygulanmaktadir. Turkiye’de bu standart formun aslina miUmkin oldugunca
sadlk  bir tercimesi  kullanildi.  Ancak 1990 Turkiye  Degerler
Arastirmasi(TDA)nda sorulan fakat Turk toplumunda higbir degiskenlik
gOstermeyen bazi sorular Turkiye arastirmasindan ¢ikarildi.

WVS 256.000°den fazla roportajlar, toplamda 87 Toplumlarin 1981
yihindan 2008 yilina kadar WVS tarafindan gerceklestirilen ylizey arastirmalari

icerir.
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Gorusmeler alti kitada 80'den fazla Glkede yapilmigtir. DOrt dalga halinde
guvenilir,  kuresel, c¢apraz-kultirel analizleri ve zaman igindeki degisimi
gozlemlemek icin 1981 yilindan beri yurutilmektedir. Dunya Degerler
Arastirmasi insanlarin hayattan ne istediginizi anlamada yaygin degisiklikler
uretti. Ayrica, arastirma bu degisikliklerin temel yonu, bir dl¢gide, dngdrulebilir

oldugunu gostermektedir [7].

6.4 DUNYA DEGERLER ANKETINE DAHIL OLAN ULKELER

Dunya Degerler Arastirmasi sosyokultirel ve siyasal degisim dunya
¢apinda bir arastirmadir ve tim dinyada onde gelen Universitelerde sosyal
bilimci bir ag tarafindan yarutultyor.

Ankete dahil Ulkeler sunlardir: Arnavutluk, Cezayir, Andorra, Arjantin,
Ermenistan, Avustralya, Azerbaycan, Banglades, Beyaz Rusya, Bosna Hersek,
Brezilya, Bulgaristan, Burkina Faso, Kanada, Sili, Cin, Kolombiya, Hirvatistan,
Kibris, Cek Cumhuriyeti, Dominik Cumhuriyeti, Misir, El Salvador, Etiyopya,
Estonya, Finlandiya, Fransa, Giircistan, Aimanya, Gana, ingiltere, Guatemala,
Hong Kong, Macaristan, Hindistan, Endonezya, iran, Irak, Israil, Italya,
Japonya, Urdiin, Kirgizistan, Letonya, Litvanya, Makedonya, Malezya, Mali,
Meksika, Moldova, Fas, Hollanda, Yeni Zelanda, Nijerya, Norveg, Pakistan,
Peru, Filipinler, Polonya, Porto Riko, Romanya, Rusya Federasyonu, Ruanda,
Suudi Arabistan, Sirbistan, Sirbistan ve Karadag, Singapur, Slovakya,
Slovenya, Giliney Afrika, Giliney Kore, Ispanya, lIsveg, Isvigre, Tayvan,
Tanzanya, Tayland, Trinidad ve Tobago, Turkiye, Uganda, Ukrayna, Amerika

Birlesik Devletleri, Uruguay, Venezuela, Vietnam, Zambiya, Zimbabve'dir [7].
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7. DUNYA DEGERLER ANKETININ VERi MADENCILIGI IiLE ANALizi

7.1.VERILERIN HAZIRLANMASI

Bu tez calismasinda gunumuzde siklikla kullanilan bir veri madenciligi
teknigi olan birliktelik kurallarindan bahsedilmistir. Uygulamanin temelini
olusturan ve birliktelik kurali i¢in kullanilan apriori algoritmasina deginilmistir.

Dunya Degerler Anketinin (DDA) internet sitesinden alinan veriler
uzerinde Dbirliktelik kurali ve apriori algoritmasi kullanilarak ulkeler
degerlendirilmistir.

Tezin amaci birliktelik kurali kullanilarak UGlkeler bazinda segilen sorularla,
bireylerin vermis oldugu cevaplar arasindaki anlamli iligskileri bulmak ve bu
iliskilerden faydalanarak Ulkeleri birbirleriyle karsilastirarak anlamli sonuglar
elde etmektir.

DDA verilerinin yer aldigi internet sitesinden 1990-2007 yillari arasinda
yapilan anket verileri, VM programlari arasinda yer alan SPSS paket programi
ile dizenlenebilmesi igin “sav” formatinda indirilmigtir.

Calisma kapsaminda kullanilan veri boyutunun blyuk olmasindan 6tiri
veriler arasindan segime gidilmis ve hatta Ulke bazinda da elemeler yapilarak
zamandan tasarruf edilmis ve bilgi karmasasinin 6nune gegilmigtir.

indirilen dokiimanin veri yapisina baktigimiz zaman anlamsiz veri
Obeklerinden olustugunu gormekteyiz. Yapilan anketin veri acgiklamalarinin
bulundugu “Codebook” dokimani ile karsiliklari tespit edilmis ve Tlrkge anlam
kazandiriimigtir.

DDA’de deneklere c¢esitli dallarda sorular sorulmus ve bu sorular igerinde
cesiti gruplandirmalar yapilmigs ve A'dan Z'ye kadar soru gruplari
isimlendirilmistir. Ornegin A grubu sorularin, deneklerin “Hayata Bakis Acis!” ile
ilgili soru anlamlarini tasidigi tespit edilmistir. Bu baslik altinda “Yasam algilama
bigimleri”, “Aile”, “Arkadaslik” gibi soru ¢esitleri mevcut ve A001, A002, A003
gibi soru basliklari ile siralanmigtir.

Yapilan calisma kapsaminda Dunya Degerler Arastirmasrnin 1990,
1996, 2001 ve 2007 yillarindaki Turkiye anketi incelenmis ve cesitli
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gruplandirmalar yapilarak Tuarkiye icin veriler elde edilmeye calisiimis ve diger

ulkelerle karsilastirmalar yapilmigtir.

- ~
& Weka Explorer r - .. .. . LA L ‘IEIEIéJ
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Sekil 4. Weka Yaziliminda Verilerin Segilmesi

Sekil 4’de goruldagu gibi veri madenciligi alaninda kullanilan Weka
programina aktarilan DDA verilerinin segimi gorilmektedir. DDA soru formu
sadece ham verilerden 250 ye yakin degisken Uretmektedir. Yapilan ankete
gbre Turk toplumunu diger toplumlar ile karsilastirmak ve sorulan sorularda

amaca ulasmak igin bazi sorularda kisitlamaya gidildi.

a) Turkiye Degerler Anketi (TDA) verilerinin sadece bir kismi ele alindi. Bazi
konulari-zorunlu olarak butinayle bu ¢alismanin disinda birakildi.

b) Uluslararasi karsilastirmalar icin, degisik kitalardan en zengininden en
yoksuluna kadar farkli Ulke o6rnekleri alindi. Ancak verilere bakildiginda
bazi yanlisliklara (kodlama, programlama, vb.) dusmemek adina
verilerde kisitlamalara gidilmistir.
ilk kisimda, dnce bireysel mutluluk ve hayattan tatmin ele alinmis ve bu

duygularin kultirden bagimsiz olup olmadigdi gosterilmeye caligiimistir.
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Ikinci kisimda is hayatina deginilmis, iyi bir iste olmasi gerekenler ile
deneklerin beklentileri arasinda kiyaslamaya gidilmigtir.

Son kisimda ise dilek¢geden isgale bashgi altinda deneklerin dilekge,
boykot, isgal gibi siyasi ve toplumsal olaylara katilip katilmama oranlari

arastinimistir.

7.2 MUTLU BIREY, MUTSUZ VE GUVENSIZ TOPLUM

Bireyden ve bireyin birincil iliskilerinden baslayip, baslica toplumsal
kurumlara ve sureglere uzanan bu galigsmada yukarida belirtildigi gibi ilk bolim
mutluluk Uzerine olacaktir. Kigilerin kendilerini ne kadar mutlu, saglkl ve
guvende gordugu ele alinacak ve cgesitli karsilastirmalar yapilacaktir. Ayrica
bireyin kendisiyle ilgili duygularina deginilecek ve basit bir ifadeyle “kendisini
nasil hissettigi” sorusturulacaktir.

Mutluluk buyuk ol¢ide kulttrel bir kavram ve mutlu olma duygusu da
kulturel degerlerle yakindan iligkilidir.

Inglehart’in yapmis oldugu arastirmanin sonuglarina gore 1976-88 yillari
arasindaki 15 yillik dénemde, cesitli Avrupa Uulkelerindeki genel mutluluk
duzeylerinin oldukga istikrarli bir tablo ¢izdigini gostermektedir. 1973 yilindan
itibaren Eurobarometer arastirmalari cercevesinde her vyil cesitli Avrupa
ulkelerinin kamuoylarina su soru sorulmaktadir: “Genel olarak bakildiginda,
hayatinizdan ne kadar memnunsunuz?”. Cevap olarak “Cok, biraz, pek dedgil,
hi¢” cevaplari alinmistir. 15 yil iginde, Inglehart’'in verilerini aktardigi dokuz
ulkede (Almanya, Belgika, Britanya, Danimarka, Fransa, Hollanda, irlanda,
italya ve 1982’'den itibaren de Yunanistan) hikimetler degismis, ekonomiler
inis-cikislar gostermis, issizlik artmig-azalmis ve sayllmasi mumkuin olmayan
daha pek c¢ok degisiklik ve calkantilar yasanmistir. Oysa Belgika harig
digerlerinde, hayatlarindan ¢gok memnun oldugunu sdyleyenlerin oranlarinin son
derece kararli bir gizgi izledigi tespit edilmigstir.

Inglehart'in yapmis oldugu bu arastirmadan vyola c¢ikarak, ulkeler
arasindaki siralamadan ziyade, Turkiye ile dunyay! karsilastirarak bireylerin
mutluluklari ve bunu etkileyen faktorler incelenecektir.

DDA'nin  Turkiye ayagr 1990, 1996, 2001 ve 2007 vyillarinda

gerceklestiriimistir. Bu yillar arasinda gegen sure zarfinda dinyadaki ve
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Tarkiye’deki degismeleri ve gelismeleri ele alarak insan mutlulugu Uzerindeki
etkileri arastirilacaktir.

DDA’nin Turkiye ayaginda yapilan arastirmasinda insanlarin mutluluk
duzeyi, ailenin hayattaki onemi ve bunlara baglh olarak kigilerin medeni
durumlari ile ilgili sorular igin cinsiyet kistaslarina gore gesitli sayisal veriler elde
edilmigtir. 1990°dan 2007 yilina kadar gecen sure zarfinda Turkiye’de insanlara
yoneltilen genel mutluluk dizeyi sorusuna deneklerin, mutluyum (¢ok mutluyum,
oldukga mutluyum), mutsuzum (mutlu degilim, hic mutlu degilim) seklinde
vermis olduklari cevaplar genel bir yuzdelik dilimine alinarak arastirmaya

baslaniimistir.

Tablo 3. Turkiye'nin Hayattan Memnuniyet YUuzdesi

HAYATTAN MEMNUNIYET

Yillar Memnun Memnun Degil
1990 %80 %20
1996 %82 %18
2001 %84 %16
2007 %85 %15

Tablo 3'de, Turkiye'de kendisini mutsuz sayanlarin en azindan
mutsuzlugunu itiraf edenlerin oraninin fazla yiksek olmadigini géstermektedir.
Ustelik mutsuz gruba girenlerin orani, 1990’dan 2007’ye kadar daha da dismiis
ve %20'den %15’e gerilemistir. Bunun nedeni olarak gegen sure zarfinda
Turkiye'de siyasal ve ekonomik bakimdan onemli ¢alkantilardan gecmis, gelir
dagiliminda, reel Ucretlerde degismeler yasanmig, hukumetler, basbakanlar
gidip gelmis, ama hayatindan memnun/gayri memnun hissedenlerin orani pek
yerinden oynamamistir. Sekil 4’de goéruldugu gibi, bazi secilmis ulkelerle
karsilastirildiginda da, Turkiye'de diger Ulkelere kiyasla daha yaygin bir
mutsuzlugun s6z konusu olmadigi, hatta kendini mutlu hissetme agisindan

insanimizin birgok toplumun ilerisinde oldugu sdylenebilir.



44

100 -
90 -
80 -
70 -
60

50 -
40 - MUTSUZ

30 - = MUTLU
20 A
10 ~

Sekil 5. Secilmis Ulkelerde Mutlular ile Mutsuzlarin Oranlari Arasindaki Fark

Sekil 5’de de goéruldigu gibi secilmis Ulkeler arasinda Turkiye mutluluk
derecesi olarak ortalarda yer almakta. Hayattan en ¢ok mutlu olarak birinci
siray! isve¢ almaktadir. Diinya geneline bakildiginda ise mutluluk orani %82
ortalama ile makul bir seviyededir.

Ancak Inglehart'in da belirttigi gibi, “bir batin olarak hayattan duyulan
tatmin ile mutluluk ayni sey degildir. Bunlardan birincisi daha ¢ok bilissel bir
deg@erlendirme, ikincisi ise daha ¢ok duyusal bir durumdur. Fakat bunlarin her
ikisi de genel bir subjektif iyi hissetmeyi olger”.

Bilindigi gibi, ankete dayanan arastirmalarda tek bir soruya dayanarak
kesin yargiya varmak bazen yanilgilara yol agabilir. Bu nedenle, toplumumuzun
“‘mutluluk notu” nu karneye yazmadan once birka¢ ek gostergeye daha bakmak
yararli olacaktir.

Toplumda bireysel mutluluk konusunu tartigirken, mutlulugun en 6nemli
boyutlarindan olan sagligi, ailenin ve arkadagslarin insan hayatindaki énemini
yine ayni sekilde bireylerin ekonomik durumlarini tatminkar olarak
algilamalarinin da mutluk duygusunu besledigi varsayilabilir. Yalniz burada
s6zu edilen, objektif gelir ve servet dizeyi degil, kisinin kendi konumunu
algilayis bigimidir. Saglik, arkadas ve ailenin hayattaki 6nemi, kisinin gelir
yelpazesi, mutluluk hissi gibi kavramlar i¢in 1990, 1996, 2001 ve 2007 yillarinda
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Tarkiye’de yapilan DDA anket sonuglar yuzdelik dilim seklinde asagidaki

tablolarda gosterilmistir.

Tablo 4. Turkiye’de Kendini Saglikh Hisseden Birey Yuzdesi

SAGLIK %
Yillar Cok lyi lyi Diger
1990 17 44 39
1996 19 44 37
2001 18 46 36
2007 17 51 32

Tablo 4’te goéruldugu gibi Turkiye'de saghginin gecen 17 yil slresince
cok iyi oldugunu soyleyenlerin ortalamasi %18 olarak karsimiza ¢ikmaktadir.
Yuzde %46’lik bir kesim de bu soruya “iyi” cevabini vermigtir. Bu oranlarla

Tarkiye'nin saglik karnesi orta seviyelerin Gzerindedir denilebilir.

Tablo 5. Turkiye’de Kendini Mutlu Hisseden Birey Yuzdesi

MUTLULUK HIiSSSIi %
Yillar Cok lyi lyi Diger
1990 17 44 39
1996 19 44 37
2001 18 46 36
2007 17 51 32

‘Genel olarak mutlu musunuz?” sorusuna yillara gore bir ortalama
cikarttigimizda %18 “cok”, %46 ise ‘“iyi” cevabinin verildigi Tablo 5’de
gorulmektedir. Geriye kalanlarin (baska bir deyisle, pek mutlu olmayanlar ile hig
mutlu olmayanlarin) orani ise %36’dir. Bu rakamlar gelismis uUlkelere esit

olmasa da onlara yakin bir stubjektif mutluluk dizeyine isaret etmektedir.
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Tablo 6. Turkiye’'de Aile Hayatina Onem Veren Birey Yiizdesi

AILENIN HAYATTA ONEMiI %

Yillar Cok Onemli Onemli Diger
1990 87 12 1
1996 97 2 1
2001 97 2 1
2007 98 2 0

Tablo 6’ya baktigimiz zaman 1990 yilinda ankete cevap verenlerin %87
si cok dnemli oldugunu vurgularken bu oran 2007 yilina gelindiginde % 98 gibi
yuksek bir degere ulasmistir. Aradan gegen yillarda aileye olan baghlik az da
olsa 10 puanhk artig goOstermektedir. Bu da Turk insaninin ailesine olan

baglihgini bir kere daha agikga gostermektedir.

Tablo 7. Turkiye'de Arkadas lligkilerine Onem Veren Birey Yiizdesi

ARKADASIN HAYATTA ONEMI %

Yillar Cok Onemli Onemli Diger
1990 55 37 8
1996 70 28 2
2001 73 23 2
2007 61 36 2

Yine ayni sekilde Tablo 7’de arkadasin hayattaki dnemine bakildiginda
1990 yilindan 2007 yilina kadar ¢ok olmasa da arkadasin hayattaki dnemine

oldukca 6onemli diyen birey sayisinda 6 puanlik bir artis oldugu soylenebilir.
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Tablo 8. Turkiye’'de Bireylerin Gelir Skalasi

GELIR SKALASI %
Yillar Cok lyi lyi Orta Diger
1990 33 55 10 2
1996 47 23 13 12
2001 57 29 5 9
2007 59 18 9 14

Genel olarak hayatlarini ve kendi hanelerinin ekonomik dizeyini
tatminkar bulup bulmadiklari sorulan deneklerde 10 puanli cetvelde ilk U¢ sirada
olanlar “cok iyi” kategorisine alinmis dort ve besinci siradakiler “iyi” alti ve
yedinci sirada olanlar “orta” sekiz dokuz ve onuncu siradakiler ise “diger”
kategorisine alinmigtir. Karsilastirma yaptigimiz zaman 1990 yilinda ekonomik
durumu cok iyi olanlar %33 iken bu oran 2007 yilina gelindiginde %59 kadar
yukselmistir. Tabii ki bu artisi Ulkenin refahi ya da ekonomik gidisatin iyi oldugu
anlamina gelmiyor. Tablo 8'e baktigimiz zaman ekonomik durumu kotu
olanlarinda 2007 yilina gelindiginde %2 den %14’e ¢iktigi gorulmektedir.

incelenen bu 5 deger lizerinden yola gikacak olursak, kendileriyle barisik,
kendilerini iyi ve saglikli hisseden, arkadas iligskilerine énem veren, ailesine
duskun, kisacasi “mutlu” olduklarini dusunen bireylerden olusan toplumlarin
digerlerine goére bir takim avantajlari bulundugunu goérmezden gelmek de
mumkan dedildir. Zira mutlu insanin, ulkesi yasal ve ekonomik hedeflerine
ulasmasinda kiigimsenmeyecek bir onem tasidigi agiktir.

Bu iddia agagida sayisal verilerle desteklenmektedir:

Tark insani bireysel mutluluktan ziyade, mutlu olmanin kosulu, ailesine
bagdli, ailenin hayatta en 6nemli sey oldugu sonucu karsimiza gikiyor. Ailenin
hayattaki yeriniz sorusuna Tablo 6'da da goruldugu gibi 2007 yilina gelindiginde
ankete cevap veren bireylerin %98’lik kismi ailenin hayatta ¢ok 6nemli oldugunu
vurgulamigtir.

Ailenin hayatta ¢ok 6nemli oldugu sonucu, yukarida da belirtildigi gibi aile

hayatina etki edecek faktoérlerden arkadaslik, saglik, genel mutluluk duzeyleri,
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hayattan tatmin duzeyi arasindaki iliski Turkiye'ye ve segilmis diger ulkelere
WEKA programinda birliktelik analizi uygulanarak incelenmig ve sonugclar
asagidaki tablolarda belirtilmistir.

Turkiye icin anket sonuglarina birliktelik kurali uygulandiginda elde edilen

sonuglar arasindan secilmis ¢arpici sonuglar Tablo 9'da gosterilmistir.

Tablo 9. Turkiye'de Birliktelik Kuraliyla Mutluluk Durumu

A002=1 “Arkadas A008=1 A001=1 “Aile
Hayatta Cok “Kendini Cok 314 Hayatta Cok 309 0,98
Onemli” Mutlu Hisseden” Onemli”
A008=1 “Kendini 4 ko A001=1 “Aile
Cok Mutlu L% Q%igi“:f, 165 Hayatta ok 161 0,98
Hisseden” y Onemli”
Ch . Al170=8 A001=1 “Aile
SR 1ROl “Hayattan 158 Hayatta Cok 149 0,94
Mutlu Hisseden - 4
Tatmin Onemli
hw A008=2 A001=1 “Aile
A002=2 "Arkadas o dini Mutlu 261 Hayatta Cok 230 0,88
Hayatta Onemli : » 2
Hisseden Onemli
A002=1 “Arkadas A170=10 A008=1 “Kendini
Hayatta Cok “Hayattan 185 Cok Mutlu 135 0,73
Onemli” Oldukga Tatmin” Hisseden”
A001=1 “Aile A170=10 A008=1 “Kendini
Hayatta Cok “Hayattan 291 Cok Mutlu 212 0,73
Onemli” Oldukga Tatmin” Hisseden”

Tablo 9'da goéruldugu gibi aile hayatina oldukga énem veren Turk insani,
kendi saglik ve mutlulugundan ziyade arkadaslik iligkilerine daha fazla énem
verdigi gozukmektedir. Siralama yapmak gerekirse ikinci siraylr hayattan
memnuniyet dizeyi, Uguncu sirayi ise saglik aliyor. Bu da Tdrk insaninin, "her
seyin basi saglik” gibi kaliplasmis olan deyimin aslinda dyle olmadigi, insan

iligkilerinin her zaman insanin kisisel varligindan daha 6nemli oldugu ve bu
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iligkilerin aile hayatina daha fazla katkida bulundugu yorumuna ulasiimasini
sagliyor.

Tirkiye istatistik Kurumu’nun 2011 yilinda gerceklestirmis oldugu Yasam
Memnuniyeti Arastirmasi’'nda yer alan “Arkadas iligkilerinden Memnuniyet”
sorusuna ankete katilanlarin arkadaslariyla iliskilerinden memnun veya c¢ok
memnun olanlarin orani % 91,8 olarak tespit edilmigtir. Yine ayni arastirmada
“Akrabalik

Memnuniyet” %83 olarak tespit edilmigtir [8].

iliskilerinden ~ Memnuniyet” %84 “Komsuluk lligkilerinden

Diger bir arastirmada ise Bahgesehir Universitesi Ogretim Uyesi Prof. Dr.
Yilmaz Esmer tarafindan Tulrkiye'de yUratilen g¢alismanin sonuglarinda aile,
hemen hemen her toplumda oldugu gibi, bireyin en fazla givendigi, en ¢ok gl¢
aldigr kurumdur. Tarklerin %95’i ailenin kendileri icin gok 6énemli geriye kalan
%35 ise biraz 6nemli oldugunu sdyluyor. Aileyi 6nemsiz bulan ise yok dizeyinde

iken %93’lUk bir kesim de ailesine tamamen guveniyor [9].

Tablo 10. Kibris’ta Birliktelik Kuraliyla Mutluluk Durumu

A002=1 “Arkadas A170=8 A001=1 “Aile
Hayatta Cok « e, 109 Hayatta Cok 109 1
2 Hayattan Tatmin 4
Onemli Onemli
A002=1 “Arkadas @ A008=1 “Kendini A001=1 “Aile
Hayatta Cok Cok Mutlu 198 Hayatta Cok 196 0,99
Onemli” Hisseden” Onemli”
A002=1 “Arkadas o - A001=1 “Aile
Hayatta Cok AUTE=R Kendlrll 149 Hayatta Cok 147 0,99
2 Mutlu Hisseden 2
Onemli Onemli
i . A002=1
A008=1 Kendini  \509-1 “sagiik “Arkadas
Cok Mutlu - 147 115 0,78
B ” Durumu Cok lyi Hayatta Cok
isseden Anemli’
A001=1“Aile  A008=1 “Kendini hox
Hayatta Gok Cok Mutlu 255 Havats C% . 196 0,77
Onemli” Hisseden” C)')/nemli”
A008=1
A002=1 “Arkadas v x L
A009=1 “Saglik “Kendini Cok
Hayatta Cok Durumu Cok lyi” 159 Mutlu 115 0,72

Onemli”

Hisseden”
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Tablo 10°da yer alan Kibris ile ilgili birliktelik kurallarina baktigimizda
Turkiye ile benzer sonuglar ¢ikiyor diyebiliriz. Kibris insanina gore aile hayatina
ve arkadas iligkilerine onem verdikleri ortaya c¢ikiyor. Kendini saglikli
hissetmenin ve hayattan tatmin dizeyi ikinci planda kaliyor.

Dunya Degerler Anketinin verileri birliktelik kural ile incelendiginde
Fransa igin farkli sonuclar karsimiza c¢ikiyor. Elde edilen sonuglardan birkagi
Tablo 11’de gosterilmektedir. Elde edilen sonuglarin tima EK-1 listesinde yer

almaktadir.

Fransa’'ya baktigimiz zaman Tablo 11'de bu Ulke de yasayan bireyler
icinde Kibris'ta oldugu gibi aile hayati her seyden 6nce geliyor. Bu durum hem
kisinin kendini saglikli hissetmesini ve bir o kadar hayatindan ve yagantisindan
(hayattan tatmin degil) memnun olmasini sagliyor. Bir baska sonug ise arkadas

iligkileri Fransizlar i¢in oldukga 6nemli oldugudur.

Tablo 11. Fransa’da birliktelik kuraliyla mutluluk durumu

o A170=10 A001=1 “Aile
A009=2 "Saglik “Hayattan 38 Hayatta Cok 38 1
Durumu lyi o o
Tatmin Onemli
A002=1 “Arkadas A170=7 A001=1 “Aile
Hayatta Cok “Hayattan 36 Hayatta Cok 34 0,94
Onemli” Tatmin” Onemli”
A002=1 “Arkadas A008=2 A001=1 “Aile
Hayatta Cok “Kendini Mutlu 77 Hayatta Cok 72 0,94
Onemli” Hisseden” Onemli”

o PP A001=1 “Aile
A002=2 "Arkadag  A009=2 *Saglik 48 Hayatta Cok 44 0,92
Hayatta Onemli Durumu lyi 4
Onemli
o e ) R A001=1 “Aile
A008=2 “Kendini  A009=2 “Saglik 69 Hayatta Gok 62 0.9

Mutlu Hisseden Durumu lyi Anemli”
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Tablo 12.'de ise Rusya i¢in durum biraz farklilagiyor. Bu ulkedeki bireyler
icin aile hayati dnemli ama bireylerin gerek arkadaslik iligkileri gerek kendilerini
saglikh hissetmeleri gerekse de mutluluk oranlari oldukga dusik ¢ikiyor. Saglk
mi yoksa mutluluk mu diye bir kiyaslama yapacak olursak sagliktan ziyade
mutluluk orani daha yuksek cikiyor. Ayrica Ruslar i¢in hayattan tatmin duzeyi

orta seviyelerdedir.

Tablo 12. Rusya’da birliktelik kuraliyla mutluluk durumu

A002=1

“Arkada A008=2 A001=1 “Aile
s “Kendini Mutlu 160 Hayatta Cok 146 0,91
Hayatta Cok . 7 =
-. Hisseden Onemli
Onemli
A008=2 o e A001=1 “Aile
“Kendini Mutlu A§°9‘3 Saglik 265 Hayatta Cok 238 0,9
. » urumu Orta A
Hisseden Onemli
A008=2 ko x A001=1 “Aile
“Kendini Mutiu ~ A%9=2 SIS 146 Hayatta Cok 131 0,9
. » urumu lyi 2
Hisseden Onemli
A002=2 .
« PP A001=1 “Aile
Arkadas  A009=3 "Saglk 242 Hayatta Cok 217 0,9
Hayatta Durumu Orta 4
2 Onemli
Onemli

Tablo 13'de ltalya’'ya baktigimiz zaman hayattan tatmin dizeyi
ortalamasi 10 puanlk sistemde 6 puan cikiyor. Aile hayatinin oldukca onemli
oldugunu vurgulayan italyan’lar arkadaslik iliskilerine de énem veriyor. Carpici
sonuclardan bir tanesi de italyanlar ele aldigimiz bu 5 degisken icinde saghk
durumu konusunda sorulan soruya bireylerden yanit gelmemis. Bireyler hayatin
mutlulugunu ailesine ve arkadaslik iligkilerine baghyor. Uglincii sirayi ise

hayattan tatmin aliyor.
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Tablo 13. Italya’da birliktelik kuraliyla mutluluk durumu

A002=2 A008=2 A001=1 “Aile
“‘Arkadas “Kendini Mutlu 119 Hayatta Cok 113 0,95
Hayatta Onemli” Hisseden” Onemli”
./;\\?fazd:al A170=7 A008=2
s “Hayattan 39 “Kendini Mutlu 37 0,95
Hayatta Cok - . B
2 Tatmin Hisseden
Onemli
&?fazd: al A008=2 A001=1 “Aile
s “Kendini Mutlu 118 Hayatta Cok 110 0,93
Hayatta Cok . B 2
4 Hisseden Onemli
Onemli
A002=2 Al170=7 A008=2
“‘Arkadas “Hayattan 54 “Kendini Mutlu 49 0,91
Hayatta Onemli” Tatmin” Hisseden”
A001=1 “Aile A170=8 A008=2
Hayatta Cok “Hayattan 92 “Kendini Mutlu 81 0,88
Onemli” Tatmin” Hisseden”
PR Al170=7 A008=2
ALS=2 Saglik “Hayattan 66 “Kendini Mutlu 57 0,86
urumu lyi " : »
Tatmin Hisseden

6 Ulkeyi “Aile Hayatina Verilen Onem” agisindan birbirleriyle kiyaslamak
gerekir ise yuzdelik olarak Sekil 6’da goruldiugu gibi aile hayatina en ¢ok 6nem
veren ulke Turkiye olarak kargimiza c¢ikmaktadir. Arkadas iligkilerinin hayatta
¢ok onemli oldugunu vurgulayan ve bireylerin kisisel saglk durumunu ¢ok iyi
nitelendiren bireylerin ikinci siray! Kibris almaktadir. Siralama Fransa, ispanya,

italya ve Rusya olarak devam etmektedir.



53

99%
100% 98%

98% 97%

95%

96% 94%

94%

92%

90%

88% 87%
86%

84%

82%

80%
TURKIYE KIBRIS FRANSA ISPANYA ITALYA RUSYA

Sekil 6. Ulkeler Bazinda Aile Hayatina Verilen Onem

Diger bir karsilastirmada ise aile hayatina oldukga énem veren bireylerin
hayata kargi mutluluklar ile hayattan tatmin olan bireylerin yuzdelik dilimleri
siralamasi Sekil 7’de ifade edildigi gibi ilk sirayl Fransa almaktadir. Turkler ise
uclncu sirayi alarak %94 Uk bir oran ile hayattan memnun ve tatmin olan birey
sayis! ile yerini almaktadir. Sekil 7’de de goruldiigi gibi son sirayi italya’nlar

almaktadir.

100%

0,
100% 08%
98%
0,
96% 94%
94% 93%
0,
92% 00%
0,
90% 88%
88%
86%
84%

82%
FRANSA ITALYA TURKIYE KIBRIS RUSYA  ITALYA

Sekil 7. Ulkeler Bazinda Hayattan Tatmin
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Sekil 7’dan genel bir yorum yapmak gerekirse; secilmig bu alti Ulke
icerisinde Turkiye'nin yeri ve konumu oldukga iyidir. Gerek aile hayatina verilen
onem, gerekse arkadas, aile, ig, komsuluk iligkileri de g6z 6nune alindiginda

Tarkler % 94°IUk bir oran ile olmasi gereken yerdedir.

7.3 GALISMA HAYATINDAN BEKLENTILER

DDA’nde bireylere calisma hayatindan beklentileriniz sorusu basligi
altinda bazi sorular yoneltilmistir. Bunlar; iyi bir maasi olan, fazla baski
olmayan, is guvenligi olan, saygl duyulan, uygun calisma saatleri olan, genis
tatil firsatlari sunulan ve basari yakalamay! hedefleyen, iyi bir is igin olmasi
gereken unsurlar yoneltiimistir. Oncelikle Turkiye tzerinde calisiimis daha sonra
ispanya, ABD, Rusya, Almanya ve Bulgaristan Ulkeleri de incelenerek bir
kiyaslama yapiimistir.

Tablo 14’de ulkemize ait veriler, birliktelik kural kullanilarak Weka
programi kullanilarak birliktelik analiziyle elde edilen given orani 0,96’nin altina

dusmemektedir.

Tablo 14. Turkiye’de Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

—1 « P T C018=1
o=l g - Gt MR “Basariy| 442 0,97
Guvenligi Olan kullanilsin »
Hedeflemeyen
C015=1 “Uygun PR, Co018=1
Calisma COlfu‘Hla m'lg:f]',,yat'f 477 “Basariyi 460 0,96
Saatleri” Hedeflemeyen”

C013=1“Is C018=1 “Basarly C015=1 “Uygun

Givenligi Olan”  Hedeflemeyen” e g:gflg‘rf “8ly Ui
—q Sy A i C018=1
C0O11=1 Iy|”b|r C016=1 In|S|”yat|f 448 “Basarlyl 429 0,96
maasi olan kullanilsin Hedeflemeyen”

C015=1 “Uygun
477 Calisma 456 0,96
Saatleri”

C014=1“Saygi C016=1 “Inisiyatif
duyulan bir Is” kullanilsin”
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Tuark insani, sorulara birliktelik analizi uyguladigimizda en ¢ok cevabi “Y”
degiskeni olarak belirtirsek uygun g¢alisma saatleri olan ve basariyl yakalamayi
hedefleyen bir is tercih ettigini gérilmektedir. Bltln sorulara “1” cevabi verilmis.
Yani iyi bir iste olmasi gereken butin 6zellikleri isteyen bir milletiz. “Benim igin
para onemli”, “calisma saatleri bana uygun olsun yeter”, “¢cok calistirmasinlar”,
“tatil firsatlar1 olsun bana yeter” seklinde cevap veren bir kitledir.

Tark insani uygun galisma saatleri olmasini istedigi is firsatlar igin biraz
tok gozlu gibi. Gerek glinimuz olsun gerekse ge¢cmiste oldugu gibi Glkemizdeki
geng nufus ve issizlik oranina baktigimizda ankete gore bu sekilde bir sonug
cikmasi biraz dustndaracudar.

ispanya icin Tablo 15’e baktigimiz zaman ispanyollar, iyi bir iste olmasini
istedigi ilk sey iyi bir maasi olan bir is firsati olmasidir. ikinci sirayi ise is
guvenligi almaktadir. Diger is unsurlari gokta 6nemli degildir. Aslinda baktigimiz
zaman bu iki unsur kigiyi maddi ve manevi olarak hem rahatlatici hem de

stressiz bir is ortami saglamaktadir.

Tablo 15. ispanya Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

CO11=1 “Ivi C015=0 “Uygun CO17=0 “Genis
) S ” Calisma Saatleri 573 Tatil firsatlari 495 0,86
bir maasi olan ” 7
Olmasin Olmasin
A s C015=0 “Uygun o
F:Oll_l Iyl,, Calisma Saatleri 573 €012=0 FazI? 486 0,85
bir maasi olan » Baki olmayan
Olmasin
C012=0 " CO17=0 “Genis
“Fazla Baki L 636 Tatil firsatlar, 534 0,84
” Guvenligi Olan ”
olmayan Olmasin
— [N —N “ 0016:0
COLL=1 “lyi = CO18=0"Bagaryi g “Inisiyatif 508 0,81
bir maasi olan Hedeflemeyen ”
kullaniimasin
QOllzl |yI” C018=0 Ba§ar|,¥| 628 C012=0 Fazlf 503 08
bir maasi olan Hedeflemeyen Baki olmayan
C013=1“Is P Ca i
Giivenligi C016=0 In|3|ya”t|f 595 CO11=1 Iy|”b|r 470 0.79
kullaniimasin maasi olan

Olan”
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Ispanya’ya baktigimiz zaman bireyler iyi bir is i¢in beklentileri arasinda
sorulan sorularda iki soru hari¢c digerlerine “0”(katiimiyorum) cevabini
vermiglerdir. “1”(katiliyorum) cevabi verilen sorular “lyi bir maasi olsun” ve “is
guvenligi olan bir ig” sorulandir. Glven oranlarina baktigimiz zaman aslinda
cokta yuksek gikmamaktadir. Yoneltilen sorular iyi bir ig icin olmasi istenilen ve
beklenilen sorulardir. Bu sorular arasinda birliktelik kurali uygulandiginda
minimum destek orani 0,7 olarak belirtiimis ve maximum sonu¢ 50 olacak

sekilde taranmigtir.

Tablo 16. ABD Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

C015=1 “Uygun

C018=1 “Basariyi CO11=1 “iyi
Cahgmta” Hedefleyen” [ bir maasi olan” Gt Bk
Saatleri
C013=1“is C018=1 “Basariy! CO11=1 “lyi
Guvenligi Olan” Hedefleyen” 887 bir maasi olan” 807 0,91
CO15=1"Uygun 4181 “Bagariyi C013=1“Is
Calisma - 705 . o ” 572 0,81
Hedefleyen Guvenligi Olan
Saatleri
C012=0 Fazlia C018=1 Basa”rlyl 788 9011:1 Iy|” 631 0.8
Baki olmayan Hedefleyen bir maasi olan
C0O17=0 “Genis Ca PR
Tatil firsatian~ COLo-+ Basany gs4 ~ C01270 ‘Fazla 678 0,79
ol ” Hedefleyen Baki olmayan
masin
CO11=1 Iy|”b|r C018=1 Basa”rlyl 1023 COlel Is . 807 0.79
maasi olan Hedefleyen Guvenligi Olan

Tablo 16’da Amerika Birlesik Devletleri’'ne baktigimizda sorulara “1” ve
“0” cevabi verenlerin dagihmi oldukga iyidir. Amerika vatandasgi igin iyi bir is i¢in
birey kendisi i¢in basariyl yakalamadan ziyade iyi bir maas oncelikli istekleri
arasindadir. ikinci sirayl basarlyr hedeflemek, Uglinci sirayi ise is glvenligi

segenekleri yer almaktadir. Sorular arasinda géze c¢arpan bir diger unsur ise;
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deneklerin “genis tatil firsatlar”” sorusuna bireyler cogunlukla “0” cevabini
vererek is hayatinin daha fazla 6nemli oldugunu vurgulamiglardir. Buna
ilaveten denekler “uygun calisma saatleri” sorusuna da “1” cevabini vererek
uygun c¢alisma saatleri konusunda olumlu cevap vererek bir nevi ¢alisma hayati
onemli, fazla tatile gerek yok imaji yaratirken bir yandan da kendilerini

dusunmeyi de ihmal etmemiglerdir.

Tablo 17. Rusya’da Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

P C014=0 “Sayg i
CO11=1 “lyi ”b|r Duyulmayan bir 233 C016=0 In|S|ya’1’t|f 199 0.85
maasi olan is” kullaniimasin
Ca i C015=0 A «
CO11=1 Iy|”b|r “Uygunsuz 231 C012=0 FazI? 196 0.85
maasi olan Baki olmayan
Calisma Saatleri
CO11=1 Iy|”b|r C018=0 Bagarl’yl 314 C016=0 In|S|ye:t|f 258 0.82
maasgi olan Hedeflemeyen kullaniimasin
CO11=1 Iy|”b|r C016=0 Imswa:hf 335 C012=0 FazI? 279 0.81
maasi olan kullaniimasin Baki olmayan
CO11=1 Iy|”b|r C018=0 Bagarlen 314 C012=0 Fazl? 251 08
maas! olan Hedeflemeyen Baki olmayan

Tablo 17'yi inceledigimiz zaman butin degiskenler bir yana iyi bir maas
bir yana. Ruslar igin tek 6nemli sey ne kariyer ne hedef ne de calisma
kosullaridir. Tek istek iyi bir maas olarak karsimiza ¢gikmaktadir ve maximum
destek orani 0,85'dir. Diger sonuclara baktigimiz zaman Ruslara iyi bir iste
olmasi gerekenler sorusuna iyi bir maas haricindeki butiin sorulara neredeyse
“0” cevabini verdiklerini gormekteyiz.

Tablo 18'de Almanya’ya baktigimiz zaman is birazcik degisiyor. Almanlar

igin iyi bir maas segenegi ikinci planda kaliyor. Alimanlar igin iyi bir iste olmasi
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gereken en dnemli, neredeyse tek etken Is giivenligi olan glivenilir bir is imkani
geliyor. Tabloda da goéruldugu gibi ikinci plani iyi bir maag istegi geliyor. Ayrica
denekler diger sorulara hemen hemen hepsine “0” cevabini verdiklerini
gOérmekteyiz. Rahat olan bir kesimde karsimiza cikmiyor degil. Sonuglar
arasinda goze carpan diger bir nokta ise iyi bir maas isteyen denekler ayni

zamanda da genis tatil istediklerini de belirtiyor.

Tablo 18. Aimanya’da Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

C012=0 “Fazla C013=1"“s C017=0 “Genis
Baski olmayan”  Guvenligi Olan” e tatil firsatlar1” = Bk
..COl?’f.l Is ) C015=0 Uygur_l 128 C01.7:0 Gen’ls 121 0.95
Gulvenligi Olan calisma saatleri tatil firsatlari
C013=1 “is C014=0 “Sayg C017=0 “Genis
Giivenligi Olan” duyulan” 137 tatil firsatlar’ 129 0,94
C0O11=1 Iy|”b|r 001.720 Gen:g 136 C012=0 Fazlfi 112 0.82
maasgi olan tatil firsatlar Baski olmayan
COl3f1 Is ) C014=0 S?ygl 137 C012=0 Fazlal 109 0.80
Guvenligi Olan duyulan Baski olmayan

Bulgaristan icin Tablo 19’da Bulgar vatandaslarinin Turk insani ile benzer
isteklere sahip oldugunu goruyoruz. Denekler hemen hemen her soruya “1”
cevabini vererek iyi bir iste olmasi gereken kosullara katildiklar
g6zlemlenmistir. Tabi ki bu sonuglar igerisinde en yogun ve miktar olarak géze
garpan ve birinci sirayl alan iyi bir maas secenegi oluyor. Sorulara verilen
cevaplarda guven orani 0,98 ile 0,90 arasinda iyi bir maas segenegi aliyor. 0,89
ile 0,82 arasini ise guvenilir bir is imkani aliyor. Sonuglara biraz daha
inceledigimiz zaman UglUncl sirayl basariyl yakalamayi hedefleyen is imkani

sonucu ile karsilagiyoruz.



Tablo 19. Bulgaristan’da Birliktelik Kuraliyla Calisma Hayatindan Beklentiler

C013=1"“[s
Guivenligi Olan”

C013=1"[s
Guivenligi Olan”

CO11=1 “iyi bir
maasgi olan”

CO11=1 “lyi bir
maasi olan”

CO11=1 “iyi bir
maasi olan”

C016=1“Inisiyat
if kullanilsin”

C014=1 “Saygi
duyulan”

C014=1 “Saygi
duyulan”

C018=1“Basari
yi Hedefleyen”

C017=0 “Genis
tatil firsatlar”

43

56

59

58

CO11=1 “lyi bir
maasi olan”

CO11=1 “lyi bir
maasi olan”

C013=1“is
Giivenligi Olan”

C013=1“is
Givenligi Olan”

C012=0 “Fazla
Baki olmayan”

Destek

Sayisi
(X1,X2,Y)

42

53

53

51

53

Giiven
Orani

0,98

0,95

0,9

0,88

0,87

Genel olarak sorulari inceledigimiz zaman Ulkelerdeki sonuglar genellikle
3 degisken Uzerinde toplanmaktadir. Bunlar “iyi bir maas” ,“gUvenilir bir is” ve

“basariyi hedefleyen” is firsatlari olarak karsimiza ¢gikmaktadir. Bu 3 degiskeni

benzer sonuclardaki guven oranlarina bakarak asagidaki tablolara
yansitiimigtir.
iYi BIR MAAS
100% 3% 6% —

90%
80%
70%
60%
50%
40%
30%
20%
10%

0%

Sekli 8. Ulkeler Bazinda lyi Bir Maag Beklentisi
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Sekil 8'de lyi bir maas sorusuna baktigimiz zaman ilk siray1 %93 oranla
Bulgaristan vatandagsi ve ¢ok yakin bir oranla Turk vatandasi almaktadir. Rusya,
ABD ispanya ve Almanya ile %65’lik bir oranla siralanmaktadir. Yukarida da
belirtildigi gibi Turk insani ve Bulgar vatandasli is ortaminda benzer sonuglarla

karsimiza gikiyor.

GUVELINIR IS IMKANI

100%
90%
80%
70%
60%
50%
40%
30%
20%
10%

0%

Sekil 9. Ulkeler Bazinda Guivenilir Is imkani Beklentisi

Gulvenilir is imkanin da Sekil 9'da Almanlara baktigimiz zaman daha
oncede deginildigi gibi Almanlar i¢cin en 6nemli etken her ne kadar Ulkeler
siralamasinda 4. sirada da olsa guvenilir is imkani geliyor. Sekil 9’da géruldigu
gibi almanlar i¢in %70’lik bir oran var. Ruslar igin Guvenilir is imkani %52’lik

oranla sonuncu siradadir.
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BASARIYI HEDEFLEYEN IS IMKANI

90%

90%
80%
70%
60%
50%
40%
30%
20%
10%

78%
I I58%

Sekil 10. Ulkeler Bazinda Basariyi Hedefleyen is imkani Beklentisi

0%

Sekil 8’de belirtildigi gibi Ruslar icin tek 6nemli faktorin iyi bir maas
oldugu Sekil 10°da da “basariyi hedefleyen is imkéni1” sorusunda son sirada yer
almaktadir. Daha oOncede belirtildigi gibi ABD vatandaslari igin basariyi
hedefleyen is imkani ikinci siray1 almaktaydi. Tablo 24’0 inceledigimizde %78’lik

bir oran gérmekteyiz.

6.4 DILEKGEDEN iSGALE

DAA’da siyasete daha aktif katiim bigimlerinden sorular yoneltiimigtir.
Bunlara ilaveten deneklere bu tur eylemlere hi¢ katilip katilmadiklari veya
katilmay! dusunup dusunmedikleri sorulmusgtur. Bu sorular en siradan olandan

baglayarak en kanunsuz olana kadar agagidaki siralamada sorulmustur:

v Toplu bir dilekgeye imza atmak
v' Boykotlara katilmak
v" Resmi olmayan grevlere katilmak

v' Bina ya da isyeri igsgal etmek
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Bilindigi gibi yetkililere herhangi bir konuda toplu dilekge vermek bati
demokrasilerinde ¢ok yaygin bir katilim ve yonetimi etkileme bigimidir.

DDA’nin Tarkiye sonuglarini ylzdelik olarak inceledigimizde, deneklerin
herhangi bir konuda bodyle bir imza verdigini soyleyenlerin orani %13, imza
verebilecegini sdyleyenlerin orani ise %38, asla imzalamayacaklarini
soyleyenlerin orani da %43 olarak karsimiza c¢ikmaktadir. Tahmin edilecegi
uzere diger eylemlere katildigini veya katilabilecegini sOyleyenlerin orani ¢ok
daha dusuktur.

Deneklere yoneltilen bu 4 soruyu birliktelik kuraliyla Ulkeler bazinda
inceledigimizde;

Deneklere yoneltilen sorulara verilen cevaplar birliktelik kuralinda
minimum destek orani 0,7 olarak ve maksimum sonug¢ 50 olarak belirtilmistir.
Sorulara “1” cevabini verenler “katildim” “2” cevabini verenler “katilabilirim” ve
“3” cevabini verenler ise “asla boyle bir etkinlige katilmayacaklarini”

belirtmislerdir. Tablo 20. deki gibi glven oranlarina ulasiimigtir.

Tablo 20. Turkiye’'de Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katilma Egilimleri

o« E026=3 E028=3 “Resmi
EOZSHSK 'I('aoplu “Boykotlara Olmayan
imzala agilirim” Asla 148 Grevlere Asla 147 0,99
y Katilmadim” Katilmadim”
E025=2 “Toplu ~ £028=3 Resmi E029=3 “Bina ya
Dilekge Olmayan da Isyeri
; o, Grevlere Asla 215 ; ; 208 0,97
Imzalayabilirim » Isgalinde
Katilmadim »
Bulunmadim
E025=2 “Toplu | £028=3 "Resmi E026=3
Dilekge Slimeyen “Boykotlara Asla
; o Grevlere Asla 313 . 301 0,96
Imzalayabilirim - Katilmadim
Katilmadim
E025=2 “Toplu  E029=3 “Bina E028=3 "Resmi
Dilekge ya da Isyeri Olmayan
; o, ; . 221 Grevlere Asla 208 0,83
Imzalayabilirim Isgalinde ”
Katiimadim

Bulunmadim”
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Tablo 20'i inceledigimizde denekler “Toplu Dilekge imzalama” sorusu
haric diger sorulara 3 cevabini vermigler ve bu tlir eylem ve davraniglarda
bulunmama glven oranlari 0,99-0,83 arasinda degismektedir. Birliktelik
kuraliyla incelenen verilerde toplu dilekge imzaladim diyen denek sayisinin
olmadigi gézukmektedir. Turk insani siyasi ve toplumsal olaylara kargi biraz
cekimser kaliyor, kendini uzak tutmaya caligiyor. “Hani katilabilirim” ama resmi

olmayanlar “asla katilmam” “isim olmaz

” “*

benden uzak olsun” zihniyetiyle
yaklagim var.

Halbuki DDA anketi verilerine Turkiye icin direkt sonuglara baktigimiz
zaman toplu dilekgeyi imzaladim diyen ortalama denek sayisi %14
imzalayabiliim diyen denek ortalamasi ise %38’dir. Diger sorularin

ortalamasinin oldukga dusuk oldugu gorulmektedir.

Tablo 21. Bulgaristan’da Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katilma

Egilimleri

E025=3“Toplu E028=3 “Resmi

Dilekge Asla  Olmayan Grevlere E029=3 “Bina ya

imzalamadim” = Asla Katilmadim” & 8 e Iggalirlde =Y R
Bulunmadim
E025=3“Toplu E028=3 “Resmi

E029=3 “Bina ya

Dilekge Asla ; L ! Olmayan Grevlere
imzalamadim” da Isyeri Iggallrlde 62 Asla Katilmadim” 20 0.93
Bulunmadim
E028=3
“Resmi P E025=3 “Toplu
Olmayan PG PRI e Dilekge Asla
da Isyeri Isgalinde 62 ; » 50 0,81
Grevlere Asla » Imzalamadim
N Bulunmadim
Katiimadim

Bulgar vatandaslari icin Tablo 21’deki analiz sonuglarini inceledigimizde
bir dnceki arastirmanin sonuglarinda yer alan “iyi bir iste olmasi gerekenler”
sorusuna Turkler ile Bulgar vatandaslarin sonuclari hemen hemen ayni ¢ikmisti.
Burada da dilekgeden isgale basligi altinda topladigimiz sorular altinda Bulgar
deneklere yoneltilen sorularda toplu dilekgeye katilma orani 1990-2006 yillari
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arsindaki ortalama %8, katilabilirim orani %28 ve asla katilmayacaklarin orani
%45 olarak karsimiza c¢ikmaktadir. Diger sorulara verilen yanitlar ise gale
alinmayacak kadar oldukga dusuktar.

Birliktelik analizinde maximum guven orani 0,98 ile yine Turkiye'ye
benzer cevaplar ile toplu dilekgeyi imzalayabilirim ama resmi olmayan grev ya
da isgallere asla katilmam diyen denekler oldugu gorulmektedir.

Yine deneklere sorulan sorulardan resmi olmayan grev ve isgallere asla
katilmayacaklarini sdyleyen denekler 0,81 guven oraniyla toplu dilekgeyi de
asla imzalamayacaklarini da belirterek siyasi ve toplumsal olaylardan uzak

durmay! tercih ediyorlar.

Tablo 22. Aimanya’da Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katiima Egilimleri

E026=3

E025=2 “Toplu “Bovkotlara E028=3 “Resmi
Dilekge y Olmayan Grevlere
; L Asla 52 ” 51 0,98
Imzalayabilirim 5 Asla Katilmadim
Katilmadim
E025=2 “Toplu E029=3 “Bina E028=3 “Resmi
~ Dilekge ya da Isyeri 80 Olmayan Grevlere 75 094
Imzalayabilirim” Isgalinde Asla Katilmadim” '
Bulunmadim”
E028=3 “Resmi
E025=1 “Toplu Olmayan E029=3 “Bina ya
_ Dilekge Grevlere Asla 118 da Isyeri Isgalinde 108 0,92
Imzaladim” Katilmadim” Bulunmadim”
E025=1 “Toplu E029=3 “Bina E028=3 “Resmi
Dilekge ya da isyeri Olmayan Grevlere
imzaladim” isgalinde 119 Asla Katilmadim” 108 0,91
Bulunmadim”
_ E028=3 “Resmi
“Blcz)oigt_lazra Olmayan E029=3 “Bina ya
yrotia » Grevlere Asla 84 da Isyeri Isgalinde 75 0,89
Katilabilirim - »
Katilmadim Bulunmadim

Tablo 22'de Almanya igin sonuglara baktigimiz zaman igler biraz
degisiyor. Almanlar 1997°den 2007’ye kadar gegen sure zarfinda toplu dilekge
imzalama orani %61 den %58’lere az bir miktarda olsa da dusmustur. Ancak

diger Ulkelere gore oldukga yuksektir. Diger bir husus ise deneklerin sorulan
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sorular igerisinde boykotlara katilma sorusuna vermis olduklari cevaplardir.
1997 yilindan 2007 yilina kadar boykotlara katilma oraninda %15den %8’e
kadar bir dusus yasanmasina ragmen oran olarak diger Uulkelere gore
siralamada ust siralarda yer almaktadir. Ayrica boykotlara katilabiliim diyen
deneklerin orani ise %45 seviyelerindedir.

Tablo 22i

imzalayabilirim ama resmi olmayan siyasi olaylara katilmam diyen denekler

inceledigimizde 0,98 glven oraniyla toplu dilekge
oldugu goérulmektedir. Bunu da Almanya’nin 6zgurlik¢l bir demokrasi ve
isleyen bir parlamenter sisteme sahip olan yonu ile birgok tarihi kirilmalardan

gecmis olmasina baglayabiliriz.

Tablo 23. ispanya’da Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katiima Egilimleri

E025=3 “Toplu  E028=3 “Resmi E029=3 “Bina ya
Dilekce AsI% Olmayan Grevler:a 660 da I§_yer| 645 0.08
Imzalamam Asla Katilmadim Isgalinde
Bulunmadim”
B025=2"Toplu £456_3 vResmi E029=3 “Bina ya
. Dilekge Olmayan Grevlere da Isyeri
Imzalay,/,abllmm Asla Katiimadim” 324 isgalinde 292 0,98
Bulunmadim”
B025=2"Toplu  p458-3 “Resmi E029=3 “Bina ya
| blowe Olmayan Grevlere da Isyeri
Imzala)’/,abmnm Asla Katilmadim” 350 isgalinde 292 0,83
Bulunmadim”
B02522 "Toplu £458-3 sResmi E026=3
_ Dilekge Olmayan Grevlere “Boykotlara Asla
Imzala¥3b|I|r|m Asla Katilmadim” 324 Katilmadim” 245 0,76
E025=2 “Toplu _
_ Dilekge E029=3 “Bina ya “BoyEgtzlgr_agAsla
Imzala)’/,abmnm da Igyeri Isgalinde 350 Katilmadim” 264 0,74

Bulunmadim”

ispanya’da deneklerin sorulan sorulara biraz ¢ekimser cevap verdikleri
Tablo 23'de agikga gdéziikiiyor. ispanya icin DDA anketinde “toplu dilekgeye

imza” sorusuna “imzaladim” cevabini veren denek orani 1990 yilindan 2007
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yihna kadar %16’lik bir orandan %24’lUk bir orana kadar surekli artig
gostermektedir. Ayni sekilde belirtilen yillar arasinda “imzalayabilirim” cevabini
veren denek sayisinin %30’dan %45’lere kadar 15 puanlik bir artis gdosterdigi
gozlemlenmektedir.

Fakat bu degerleri birliktelik kurali ile analiz ettigimizde sonuglar arasinda
“toplu dilekgeye imza” sorusuna “imzaladim” cevabini veren bir denek
g6zukmuyor. “toplu dilekgeyi imzalayan, boykotlara katilmayi distunen ya da
katilan” denek yoktur. Genelde toplu dilekge imzalayabiliim diyen denekler
orani %35 civarinda olup diger sorular hi¢ dile bile getiriimiyor. Ancak DDA
verilerinde Ispanya igin “boykotlara katilabiliim” diyen denek orani %23

civarindadir.

Tablo 24. Rusya’da Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katilma Egilimleri

E026=3 E028=3 "Resmi E029=3 “Bina
“Boykotlara Asla e ya da isyeri
” Grevlere Asla 387 ; ; 380 0,98
Katilmadim w Isgalinde
Katilmadim 7
Bulunmadim
E025=3 “Toplu E029=3 “Bina E026=3
Dilekce Aslal ya da _Ig.yen 262 Boykotlara Afla 247 0.94
Imzalamam Isgalinde Katilmadim
Bulunmadim”
E026=3 E029=3 “Bina E028=3 "Resmi
“Boykotlara Asla ya da isyeri OlmEYEL
N : . 406 Grevlere Asla 380 0,94
Katilmadim Isgalinde ,,
» Katilmadim
Bulunmadim
E025=2“Toplu  E029=3 “Bina £028=3 ‘Resmi
Dilekge ya da isyeri Olmayan
; L, ; ; 182 Grevlere Asla 152 0,84
Imzalayabilirim Isgalinde »
» Katilmadim
Bulunmadim
E025=2 “Toplu E026=3 £028=3 Resmi
Dilekge “Boykotlara Asla Ol
; o N 155 Grevlere Asla 109 0,7
Imzalayabilirim Katilmadim .
Katilmadim

Tablo 24 igin Rusya’da deneklerin siyasi ve toplumsal olaylara bakigi
biraz uzak gibi gozikuyor. Gulven oranlarina baktigimiz zaman siyasi ve

toplumsal olaylara “boykotlara ve resmi olmayan grevlere katilmayan” bireyler



67

ayni zamanda “isgallere de katilmadiklar” belirtiyor ve bu guven orani 0,98 ile
destekleniyor. Sonuglar incelendiginde sorular arasinda “katilabilirim” cevabini,
yok da olsa “katildim” cevabini verdikleri tek soru “toplu dilekgeye” imza
sorusudur. Toplu dilekgeye imza atabilirim diyen denekler gliven oranina en
yuksek 0,84 olarak gézukmektedir.

Ayrica DDA verilerinde 1990 yilinda toplu dilekge imzaladim diyenlerin
orani %26 iken bu oran 2006 yilhina gelindiginde %8 e kadar dusmustir. Yine
ayni sekilde “imzalayabilirim” diyenlerin orani 1990 da %40 iken bu oran 2006
yilinda %20 ye gerilemigtir.

Ruslar i¢in incelenen daha 6nceki iyi bir is i¢in olmasini isteginiz unsurlar
arastirmasinda denekler igin iyi bir maas olsun yeter sonucu kargsimiza gikmisti.
Burada da siyasi ve toplumsal olaylara neredeyse hi¢ katilmadiklari sonucu

karsimiza gikiyor.

Tablo 25. ABD’de Bireylerin Siyasi ve Toplumsal Olaylara Katilma Egilimleri

E025=1 “Toplu E026=2“Boykotl E029=3 “Bina ya
Dilekce ara da isyeri
imzaladim” Katilabilirim” e isgalinde 28 2=
Bulunmadim”
E025=1 “Toply 0283 ‘Resmi E029=3 “Bina ya
Dilekge Olmayan da Isyeri
; » Grevlere Asla 695 ; : 643 0,93
Imzaladim ” Isgalinde
Katilmadim »
Bulunmadim
B028=2 "Resmi  po99-3 «pjna E025=1 “Toplu
Ol a da igyeri Dilekge
Grevlere ye 3y 264 ; «“, 233 0,88
Y Isgalinde Imzaladim
Katilabilirim ”
Bulunmadim
E026=2"Boykot 028=3 "Resmi E025=1 “Toplu
lara Olmayan Dilekge
S Grevlere Asla 408 ; ” 321 0,79
Katilabilirim ” Imzaladim
Katilmadim
E028=3 "Resmi  po99-3 «ina E025=1 “Toplu
OlmeREn ya da Igyeri Dilekge
Grevlere Asla ; . 914 ; ” 643 0,7
7 Isgalinde Imzaladim
Katilmadim

Bulunmadim”
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Tablo 25’de ABD vatandaslari i¢in deneklere yoneltilen sorulari resmi ve
resmi olmayan diye iki gruba ayirirsak, denekler i¢cin resmi olan “toplu dilekgeler
imza” ve “boykotlara katilmak” resmi olmayanlar ise “grevlere katiimak” ve bina
ya da isyeri isgali” sorulari olmaktadir.

Denekler birinci gruba verdikleri sonuglar diger Ulkelere gore farklilik
gOstermektedir. Nitekim DDA verilerine direkt ulastigimiz zaman toplu dilekge
imzaladim diyenlerin orani %75 gibi olduk¢a ylUksek bir rakam olarak
g6zikmektedir. Buna ilaveten, boykotlara katildim diyenlerin orani %22
civarinda iken katilabilirim diyenler de %45 seviyelerindedir. Bu degerler diger
ulkelere toplaminin bile neredeyse ustindedir.

Birliktelik kurali ile elde edilen verileri Sekil 11’de kiyasladigimizda, toplu
dilekge imzalayan ve boykotlara katilabiliim diyenlerin resmi olmayan olaylara
karismama orani 0,93 gibi ylksek bir oranda ¢ikiyor. Tersten bakilacak olursa
resmi olmayan olaylara katiimayan deneklerin resmi olaylara katilma glven

orani 0,79 olarak ¢ikiyor.

TOPLU DILEKCEYE IMZA

80% 74%

70% 64%
60% 53% 53%

45%
50% 0 0
40% 32%
30% i

0
20% 179 159
8%

10% -

0%

mimzaladim ®imzalayabilirim Asla imzalamam

Sekil 11. Ulkeler Bazinda Toplu Dilekgeye Katilim Oranlari
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Ulkeler bazinda gikarilan tablolar, deneklerin verdikleri cevaplara gore iki
baslik altinda (“toplu dilekgeye imza”, “boykotlara katilmak”) toplanabilir. Sekil
12’de “boykotlara katilmak” bagsligi altinda sonuglar birlestirilmistir.

BOYKOTLARA KATILMAK

90%

81%

80%
67%

70%
60% 56% 55%
0,
50% pai 43902 o
0
40% %
299
30% 269
20% 159
119
10% 6% =%
v v &
K\ & K\ '

0%

)
S S
& &

mKatildim mKatilabiliim ® Asla Katilmam

Sekil 12. Ulkeler Bazinda Boykotlara Katilim Oranlari

Sekil 12'den de goraldugu Uzere, ABD ve Almanya’da demokrasi
kiltirinin gelismis oldugu, Turkiye ve ispanya’da demokrasi kiltirinin orta
seviyelerde oldugu, Rusya ve Bulgaristan icin de Sovyet sistemi icinde

olmalarindan dolayr demokrasi kulttrinin zayif oldugu sonucuna varilabilir.
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8.SONUG

Bu calismada, Dinya Degerler Anketindeki soru gruplarindan A (hayata
bakis acisi), C (is imkani), E (siyaset ve toplum) kategorileri altinda, deneklerin
vermis oldugu cevaplar veri madenciligi tekniklerinden “Apriori” birliktelik
kurallari kullanilarak irdelenmigtir. Elde edilen sonuglar Turkiye ve secilmis diger
ulkeler olarak gruplara ayrilarak kargilagtiriimistir.

A grubundaki hayata bakis agisi, aile ve arkadaslik iligkileri, saglik gibi
deneklerin vermis oldugu cevaplar analiz edildiginde, Turkiye igin ailenin her
seyden once geldigi gortlmektedir. Secilmis diger Ulkeler bazinda siralamada
ise On siralarda oldugu g6zukmektedir. Hayattan tatmin duzeyinde ise Turkiye
orta seviyenin biraz Ustinde yer aliyor. Tabi ki buna etki eden birgok faktorler de
yok degildir. Kisinin saglk durumu, calisma kosullari, maddi imkanlar gibi
bircok neden etmen olarak gosterilebilir.

C grubunda bulunan is ile ilgili deneklere yoneltilen iyi bir iste olmasi

gereken unsurlar arasinda yer alan "iyi bir maas", "basariyi hedefleyen", "saygi
duyulan”, "is guvenligi" olan kisacasi iyi bir iste olmasini istedigimiz her gsey,
unsurlara deneklerin katilip katilmadiklari sorgulanmistir. TUrkiye igin guven
orani 0,96 gibi oldukga yuksek bir dizeyde ¢ikmis ve iyi bir iste olmasi gereken
batin 6zellikleri isteyen bir millet oldugumuz gorulmektedir. Secilmis Ulkelerle
kiyasladigimizda "iyi bir maas olsun" bagligi altinda ikinci sirayi, "guvenilir is
imkani" basligi altinda birinci sirayi, "basariyi hedefleyen is imkani" olarak yine
birinci siray1 Turkiye almaktadir.

Son olarak E grubu sorularinda ise "siyaset ve toplum" bashg! altinda
deneklere "toplu dilekgeye imza", "boykotlara ve isgallere katilip katilmama"
istekleri sorulari yoneltilmistir. Tabi ki Turk vatandasi birakin boykotlara
katilmay: toplu dilekgeyi imzalamak konusunda bile ¢ekimser kaliyor. Bana
dokunmayan yilan bin yasasin mantiginda hareket ediyor. Hal boyle olunca
toplu dilekgeye imza konusunda Turkiye son siralarda yer aliyor. Boykotlara
asla katilmam diyen Turkler secilmis Ulkeler siralamasinda yine son siralarda
oldugu gorulmektedir.

Calisma sonucunda elde edilen veri ve sonuglar DDA arastirmasinin

soru gesitliligini ve sonuglarini ele aldigimizda daha da kapsamli bir aragtirma
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yapillmasi oldukga mumkundar. Calisma kapsaminda verilerin = kisitli
tutulmasindaki ama¢ hem bilgi hem de ulke bazindaki veri fazlaligindan
kaynaklanmaktadir.

Diger bir yandan ileride yapilabilecek c¢alismalarda, ankete katilan
deneklerin yas, cinsiyet gibi degiskenleri de arastirma icerisine katilarak
birliktelik kurali analizi gergeklestirilebilir. Boylece elde edilen sonuglarin
deneklerin yasina ve cinsiyetine gore gruplandirma imkani bulunabilir. Ayrica,
sorulan soru turune gore anketin hangi yilda yapildigi ve deneklerin yasina
bakilarak ilgili yillarda o ulkenin siyasi, toplumsal ve ekonomik degerleri daha da
ayrintili irdelenebilir, ¢ikarimlarda bulunabilir. Bunlarin yani sira, deneklerin
bulunmus oldugu cografi bolgeler, yani kirsal ya da kentsel bolgeler ve yasanti
bigimlerinin de sonuglara etki etmesi oldukga mimkunddir.

. Bu calisma DDA veri tabani Uzerinde yapilan ilk veri madenciligi
calismasi olmakla birlikte daha bir¢ok arastirmanin yapilabilmesi mumkuinddar.
Ozellikle, veri madenciligi yontemlerinden karar agaclari ve kiimeleme analizi
yontemlerinin DDA ile birlikte kullaniimasi mumkindir. Sosyal bilimlerdeki
arastirmacilar genellikle klasik istatistiksel teknikleri tercih etmektedirler.
Bilgisayar bilimcileri ile sosyal bilimcilerin bir araya geleceg@i bir arastirma
grubunun DDA Uzerinde bir¢cok veri madenciligi yontemini birlikte uygulamalari

daha yararli sonuglar ortaya g¢ikaracaktir.



72

KAYNAKGA

AGRAWAL, R. ve SRIKANT, R. (1995), Mining Sequential Patterns, 11.

Uluslararasi Data Engineering Konferansi, 1995.

AGRAWAL, R. (1993), Database Mining A Performance Perspective, IEEE
Transaction on Knowledge and Data Engineering, Aralik 1993, s.2.

AKBULUT, S. (2006), Veri Madenciligi Teknikleri ile Bir Kozmetik Markanin
Ayrilan Musteri Analizi Ve Musteri Segmentasyonu, Yuksek Lisans Tezi, Gazi

Universitesi, Fen Bilimleri Enstitiisi.

AKPINAR, H. (2000), “Veri Tabanlarinda Bilgi Kesfi ve Veri Madenciligi” i.0.
isletme Fakiiltesi Dergisi, Cilt 29, S 1, 1-22.

ALPAYDIN, E. (2000), “Zeki Veri Madenciligi: Ham Veriden Altin Bilgiye
Ulasma Yontemleri.” Bilisim 2000 Veri Madenciligi Egitim Semineri.

ATA, A.H. ve SEYREK, i.H. (2009), “The Use of Data Mining Techniques in
Detecting Fraudulent Financial Statements: An Application on Manufacturing
Firms”, Siileyman Demirel Universitesi iktisadi ve idari Bilimler Fakiiltesi
Dergisi, Cilt 14, No 2, 157-170.

ATA, N., OZKOK, E. ve KARABEY, U.( 2008), “Survival Data Mining: An
Application To Credit Card Holders”, Sigma Miihendislik ve Fen Bilimleri
Dergisi, Cilt 26, No 1, 33-42.

AYIK, Y.Z., OZDEMIR, A. ve YAVUZ, U., (2007), “Lise Tirii ve Lise Mezuniyet
Basarisinin Kazanilan Fakaiilte ile lligkisinin Veri Madenciligi Teknigi ile Analizi”,

Sosyal Bilimler Enstitusti Dergisi, Cilt 10, No 2.

BERRY, M. J. A. ve LINOFF, G. S., (2004), Data Mining Techniques for
Marketing, Sales and Customer Relationship Management, Wiley Publishing,

Inc., Indianapolis.

BILGIN, T.T. (2003), “Veri Madenciliginde Kimeleme Analizi Y®énetimi
Uygulamasi”, Yiiksek Lisans Tezi, Marmara Universitesi Fen Bilimleri Enstittisu



73

BOZKIR, A.S., MAZMAN, S.G., ve SEZER, E.A. (2010), “Identification of User
Patterns in Social Networks by Data Mining Techniques: Facebook Case”, 2nd
International Symposium on Information Management in a Changing World",
22-24 September, Hacettepe University, Ankara, 145-152.

Bozkir, A.S., Sezer, E. ve Gok, B., (2009), “Ogrenci Se¢me Sinavinda (OSS)
Ogrenci Basarimini  Etkileyen Faktorlerin Veri Madenciligi  Yontemleriyle
Tespiti”, 5. Uluslararasi ileri Teknolojiler Sempozyumu (IATS’09), 13-15 Mayis,
Karabtik Universitesi, Karabtk, 37-43.

CALISKAN, S.K. ve SOGUKPINAR, I., (2008), "KxKNN: K-Means ve K En
Yakin Komsu Yontemleri ile Aglarda Nufuz Tespiti", 2. Ag ve Bilgi Guvenligi
Sempozyumu, 16-18 Mayis, Girne, 120-124.

CIFTCI, S., (2006), Uzaktan Egitimde Ogrencilerin Ders Calisma Etkinliklerinin
Log Verilerinin Analiz Edilerek incelenmesi, Yiksek Lisans Tezi, Gazi

Universitesi, Egitim Bilimleri Enstitlis.

DANACI, M., QELiK, M. ve AKKAYA, A.E. (2010), "Veri Madenciligi Yontemleri
Kullanilarak Meme Kanseri Hucrelerinin Tahmin ve Teshisi", Akilli Sistemlerde

Yenilikler ve Uygulama Sempozyumu, 21-24 Haz. 2010, Kayseri, 9-12.

DOGAN, Y., (2004), A Data Mining Based Classification Algorithm for Tactical
Underwater Sensor Networks, Yilksek Lisans Tezi, Turkish Naval Academy,

Computer Engineering.

DOLGUN, M.O. (2006), Biyik Aligveris Merkezleri i¢in Veri Madencilii
Uygulamalari, Yiksek Lisans Tezi, Hacettepe Universitesi istatistik Anabilim
Dali, Ankara.

Doéslu, A. (2008), Veri Madenciliginde Market Sepet Analizi ve Birliktelik
Kurallarinin Belirlenmesi, Ylksek Lisans Tezi, Yildiz Teknik Universitesi FBE
Bilgisayar Miihendisligi Anabilim Dali, istanbul.

DUNHAM, M. H., XiAO, Y., GRUENWALD L. ve HOSSAIN, Z., (2000), “A

Survey of Association Rules”, Teknik Rapor, Southern Methodist University,



74

Department of Computer Science, TRO0-CSE-8.

ERDEM, C. (2006), Density Based Clustering Using Mathematical Morphology,

Yuksek Lisans Tezi, Middle East Technical University, Information Systems.

GURGEN, G. (2008), Birliktelik Kurallari ile Sepet Analizi ve Uygulamasi,

Yiksek Lisans Tezi, Marmara Universitesi, Sosyal Bilimler Enstituisd, istanbul

GURSOY, U.T.S. (2010), “Customer Churn Analysis in Telecommunication
Sector”, istanbul University Journal of the School of Business Administration,
Cilt 39, No 1, 35-49.

HOUTSMA M. ve Swami, A. (1993), Set Oriented Mining of Association Rules,
IBM Arastirma Raporu, Almaden Arastirma Merkezi, California, 1993.

INAN, O. (2003), Veri Madenciligi, Yiiksek Lisans Tezi, Selguk Universitesi,

Fen Bilimleri Enstitusu.

JIAWEI| H., MICHELINE, K. (2001) “Data Mining: Consepts and Tecniques”,

Morgan Kaufmann Publishers, Inc., San Francisco, California, 2001, s.233.

KALIKOV, A. (2006), Veri Madenciligi ve Bir E-Ticaret Uygulamasi, YUlksek

Lisans Tezi, Gazi Universitesi, Fen Bilimleri Enstitiisi.

KAYAALP, K. (2007), Asenkron Motorlarda Veri Madenciligi ile Hata Tespiti,

Yiksek Lisans Tezi, Stileyman Demirel Universitesi, Fen Bilimleri Enstitlisu.

KAYRI, M. (2008), “Elektronik Portfolyo Degerlendirmeleri igin Veri Madenciligi
Yaklagimi”, Yiziinc Yil Universitesi Egitim Fakultesi Dergisi, Cilt 5, No 1, 98-
110.

KILINGC, Y. (2009), Mining Association Rules For Quality Related Data In An

Electronics Company, Middle East Technical University, Industrial Engineering.

MADRIA, S.K.,, BHOWMICK, S.S, NG, W-K., LIM, E.P. (1999), “Research
issues in web data mining, In Proceedings of Data Warehousing and

Knowledge Discovery”, First International Conference, DaWak’99, 303-312.



75

OZCAKIR, F.C. ve CAMURCU, A.Y., (2007), “Birliktelik Kurali Yéntemi igin Bir
Veri Madenciligi Yaziimi Tasarimi ve Uygulamasi”. istanbul Ticaret
Universitesi Fen Bilimleri Dergisi, Yil 6, No 12, 21-37.

SAVAS, S., ve ARICI, N., (2009), Web Tabanli Uzaktan Egitimde iki Farkli
Ogretim Modelinin Ogrenci Basarisi Uzerindeki Etkilerinin incelenmesi, 5.
Uluslararasi lleri Teknolojiler Sempozyumu (IATS’09), 13-15 Mayis, Karabiik
Universitesi, Karabuk, 1229.

SAVASCI, I. ve TATLIDIL, R., (2006), “Bankalarin Kredi Karti Pazarinda
Uyguladiklari CRM (Musteri lligkiler Yonetimi) Stratejisinin Miisteri Sadakatine
Etkisi”, Ege Akademik Bakig Dergisi, Cilt 6, No 1, 62-73.

SEVER, H., OGUZ, B., (2002), “Veri tabanlarinda Bilgi Kesfine Formal Bir
Yaklasim” Siileyman Demirel Universitesi iktisadi ve idari Bilimler
Fakultesi Dergisi, Cilt 13, No 3, 250-260.

TANTUG, A. C. (2002), Veri Madenciligi ve Demetleme, Yiiksek Lisans Tezi,

istanbul Teknik Universitesi Fen Bilimleri Enstitiisii, istanbul.

TASKIN, C. ve EMEL, G.G. (2010), “Veri Madenciliginde Kumeleme
Yaklagimlari Ve Kohonen Aglari ile Perakendecilik Sektoriinde Bir Uygulama”,
Siileyman Demirel Universitesi iktisadi ve idari Bilimler Fakiiltesi Dergisi,
Cilt 15, No 3, 395-409.

THUARISINGHAM, B.M. (2003), Web Data Mining and Applications in
Business Intelligence and Counter Terrorism, CRC Press LLC, Boca Raton,
FL,USA.

YILDIRIM, P. (2008), ULUDAG, M. ve GORUR, A. “Hastane Bilgi
Sistemlerinde Veri Madenciligi”, Akademik Bilisim 2008, 30 Ocak - 01 Subat,
Canakkale Onsekiz Mart Universitesi, Canakkale, 429-434.

YILDIZ, B. (2010), Impacts Of Frequent Itemset Hiding Algorithms On Privacy
Preserving Data Mining, izmir institute of Technology, Computer Engineering.



76

INTERNET KAYNAKLARI
[1] www.deu.edu.tr/userweb/k.yaralioglu/dosyalar/ver_mad.doc
[2] www.cmpe.boun.edu.tr/~ethem/files/papers/veri-maden_2k-notlar.doc

[3] http://surfnet.dl.sourceforge.net/sourceforge/YALE/ rapidminer-4.2-
tutorial.pdf

[4] http://cran.r-project.org/doc/manuals/R-intro.pdf

[5] www.journalagent.com/z4/download_fulltext.asp?pdir=megaron...
[6] http://www.worldvaluessurvey.org/

[7] http://www.wvsevsdb.com/wvs/WVSData.jsp

[8] http://www.tesev.org.tr/Upload/Publication/9e4ael7d-57f5-40cd-al8d-
b3ff01bc19cf/ TESEV TURKIYE EKONOIK VESOSYAL VAKIFLAR.pdf

[9] http://blog.milliyet.com.tr/2012-degerler-arastirmasi sonuglari/Blog/?=38



EKLER

EK-1 MUTLU BIREY, MUTSUZ VE GUVENSIZ TOPLUM ICIN ULKELER
BAZINDA WEKA ILE ANALIZ SONUCLARI

77

TURKIYE;

Assodiator output

1. a002=1 a008=2 a009=2 191 ==> a001=1 189 <conf: (0.99)> lift:(1.05) lev:(0.01) [9] conv:(3.86)
2. a002=1 al70=10 185 ==> a001l=1 183 <conf: (0.99)> lift:(1.05) lev:(0.01) [9] conv:(3.74)
3. a002=1 a009=1 151 ==> a001=1 149 <conf: (0.99)> lift:(1.05) lev:(0.01) [7] conv:(3.05)
4. a002=1 a009=2 361 ==> al0l=1 356 <conf: (0.99)> lift:(1.05) lev:(0.01) [1&] conv: (3.85)
5. a002=1 780 ==> a00l=1 768 <conf: (0.98)> lift:(1.05) lev:(0.03) [35] conv:(3.64)

6. a002=1 al08=1 314 ==> a001l=1 309 <conf: (0.98)> lift:(1.05) lev:(0.01) [14] conv:(3.17)
7. a002=1 a008=2 364 ==> al0l=1 358 <conf: (0.98)> lift:(1.05) lev:(0.01) [16] conv:(3.15)
8. a008=1 a009=1 165 ==> al0l=1 161 <conf: (0.98)> lift:(1.04) lev:(0) [5] conv:(2)

9. a002=1 a009=3 206 ==> al00l=1 201 <conf:(0.98)> lift:(1.04) lev:(0.01) [7] conv:(2.08)
10. al70=7 170 ==> a00l=1 164 <conf: (0.96)> 1lift:(1.03) lev:(0) [4] conv:(1.47)

11. a008=1 al70=10 220 ==> a001=1 212 <conf: (0.96)> lift:(1.03) lev:(0) [S] conwv:(1.48)

12. a009=1 265 ==> al0l=1 255 <conf: (0.96)> lift:(1.02) lev:(0) [&] conv:(l.46)

13. a008=1 525 ==> a00l=1 505 <conf: (0.96)> lift:(1.02) lev:(0.01) [11] conv:(1.52)

14, al70=8 253 ==> al0l=1 240 <conf: (0.95)> lift:(1.01) lewv:(0) [2] conwv:(l.1)

15. a008=1 a009=2 231 ==> al0l=1 219 <conf: (0.95)> lift:(1.01) lewv:(0) [1] conv:(1.08)

16. al70=10 308 ==> a00l1=1 291 <conf: (0.94)> lift:(1.01) lev:(0) [1] conv:(1.04)

17. a008=2 al70=8 158 ==> a00l=1 149 <conf: (0.94)> lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.96)

18. a009=2 €19 ==> al0l=1 581 <conf: (0.94)> lift: (1) lewv:(0) [0] conv:(0.96)

19. a008=2 a009=2 339 ==> a00l=1 318 <conf: (0.94)> lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.93)

20. a002=2 a008=1 186 ==> al00l=1 174 <conf: (0.94)> lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.87)

21. al70=9 153 ==> a00l=1 143 <conf: (0.93)> lift:(0.99) lev:(0) [0] conv:(0.84)

22. a008=2 658 ==> al0l=1 612 <conf: (0.93)> 1ift:(0.99) lev:(0) [-6€] conwv: (0.85)

23, a009=3 376 ==> al0l=1 344 <conf:(0.91)> 1lift:(0.97) lev:(-0.01) [-9] conv: (0.69)

24, al70=5 176 ==> al0l=1 159 <conf: (0.9)> lift:(0.96) lev:(0) [-6] conv:(0.59)

25. a008=2 a009=3 194 ==> a001=1 175 <conf:(0.9)> 1lift:(0.96) lev:(-0.01) [-7] conv:(0.59)
26. a002=2 502 ==> al0l=1 447 <conf: (0.89)> lift:(0.95) lev:(-0.02) [-24] conv: (0.54)

27. a002=2 al08=2 261 ==> al0l=1 230 <conf: (0.88)> lift:(0.94) lev:(-0.01) [-15] conv:(0.49)
28. a002=2 a009=2 225 ==> al0l=1 197 <conf: (0.88)> 1lift:(0.93) lev:(-0.01) [-14] conv:(0.47)
29. a002=1 al70=10 185 ==> a008=1 135 <conf: (0.73)> lift: (1.88) lev:(0.05) [63] conv:(2.22)
30. a001=1 al70=10 291 ==> a008=1 212 <conf: (0.73)> lift:(1.88) lewv:(0.07) [99] conv:(2.23)




ISPANYA;

. alfi2=1

a008=1 255 ==>

a001=1

78

246 <conf: (0.96)> lift:(1.11) lev:(0.01) [24] conv: (3.35)

2. a002=1 a009=1 199 ==> a00l1=1 190 <conf: (0.95)> lift:(1.1) lew:(0.01) [17] conv:(2.62)
3. a002=1 879 ==> a00l=1 837 <conf: (0.95)> lift:(1.1) lev:(0.04) [73] conv:(2.69)

4. a002=1 a008=2 547 ==> a001=1 519 <conf: (0.95)> lift:(1.09) lev:(0.02) [43] conv:(2.48)
5. al02=1 a009=2 425 ==> al0l=1 401 <conf: (0.94)> lift:(1.09) lev:(0.02) [31] conv:(2.23)
€. a002=1 a008=2 a009=2 303 ==> a00l=1 285 <conf: (0.94)> lift:(1.08) lev:(0.01) [21] conv:(2.1)
7. al70=9 248 ==> a00l=1 227 <conf: (0.92)> lift:(1.05) lev:(0.01) [11] conv:(l.48)

g. al08=1 430 ==> a00l=1 390 <conf: (0.91)> lift:(1.04) lev:(0.01) [16] conv:(1.38)

9. al70=8 313 ==> al01=1 282 <conf: (0.9)> lift:(1.04) lev:(0.01) [10] conv: (1.29)
10. a009=1 343 ==> al01=1 307 <conf: (0.9)> 1ift:(1.03) lev:(0) [9] conv:(1.22)
11. a008=2 al70=8 217 ==> al0l=1 191 <conf: (0.88)> lift:(1.01) lewv:(0) [2] conv:(l.08)
12. a008=2 a009=3 309 ==> al0l=1 2&9 <conf: (0.87)> lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.99)
13. a00%=2 921 ==> a00l=1 800 <conf: (0.87)> 1lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.99)
14. a009=3 449 ==> a00l=1 388 <conf: (0.86)> 1ift:(0.99) lev:(0) [-1] conv: (0.95)
15. al70=5 254 ==> al0l=1 219 <conf: (0.86)> 1lift:(0.99) lev:(0) [-1] conv:(0.93)
16. a009=2 al70=7 245 ==> a001=1 211 <conf: (0.86)> 1ift:(0.99) lev:(0) [-1] conv: (0.92)
17. a008=2 1253 ==> a001=1 1078 <conf: (0.86)> 1lift:(0.99) lev:(-0.01) [-10] cenv: (0.94)
18. 2008=2 a009=2 704 ==> al0l=1 604 <conf: (0.86)> 1ift:(0.99) lev:(0) [-7] conv: (0.92)
19. al08=2 al70=7 355 ==> a00l=1 304 <conf: (0.86)> 1lift:(0.99) lev:(0) [-4] conv:(0.9)
20. al70=7 444 ==> a00l=1 379 <conf: (0.85)> 1lift:(0.98) lev:(0) [-&] conv: (0.88)
21. al0%=2 al70=7 245 ==> a008=2 208 <conf: (0.85)> lift:(1.26) lev:(0.02) [43] conv:(2.11)
22. al70=6 283 ==> al0l=1 239 <conf: (0.84)> 1ift:(0.97) lev:(0) [-6] conv:(0.83)
23. a002=2 a009=2 429 ==> al08=2 347 <conf: (0.81)> 1lift:(1.2) lev:(0.03) [58] conv:(1.69)
24. a001=1 al70=7 379 ==> a008=2 304 <conf: (0.8)> 1lift:(1.19) lev:(0.03) [49] conv:(1.63)
25. a002=2 819 ==> al00l=1 656 <conf: (0.8)> 1ift:(0.92) lev:(-0.03) [-55] conv: (0.66)
26. al70=7 444 ==> al08=2 355 <conf: (0.8)> 1ift:(1.19) lev:(0.03) [56] conv:(l1.62)
27. a002=2 a009=2 429 ==> a00l=1 343 <conf: (0.8)> 1lift:(0.92) lev:(-0.02) [-29] conv: (0.6&5)
28. al0l=1 a002=2 a009=2 343 ==> a008=2 274 <conf: (0.8)> 1lift:(1.19) lev:(0.02) [43] conv:(1.61)
29. a002=2 a008=2 591 ==> al0l=1 470 <conf: (0.8)> 1ift:(0.92) lev:(-0.02) [-43] conv: (0.64)
30. a002=2 a008=2 a009=2 347 ==> a001=1 274 <conf: (0.79)> lift:(0.91) lev:(-0.01) [-27] conv: (0.62)
31. a009=2 921 ==> al08=2 704 <conf: (0.76)> 1lift:(1.14) lev:(0.05) [84] conv:(l.38)
32. a001=1 a009=2 200 ==> a008=2 604 <conf: (0.76)> 1lift:(1.12) lev:(0.04) [66] conv:(1.33)
33. al02=2 819 ==> al08=2 591 <conf: (0.72)> 1ift:(1.07) lewv:(0.02) [40] conv:(1.17)
34. al01=1 a002=2 €56 ==> a008=2 470 <conf: (0.72)> 1ift:(1.07) lev:(0.02) [29] conv:(l1.195)
35 alN2=1 aNN9=2 425 ==> alNf=2 303 coanfs (0 710N 1ifr- (1 0AY lew= (A 01} [171 ranwze(1 13)




FRANSA;

1. a008=1 a009=2 51 ==> a00l=1 51 <conf:(1)> lift:(1.08) lew:(0.01) [3] conv:(3.67)

2. a009=2 al70=8 38 ==> al0l=1 38 <conf:(1)> lift:(1.08) lev:(0.01) [2] conv:(2.73)

3. al70=9 33 ==> a00l=1 33 <conf:(1)> 1lift:(1.08) lev:(0.01) [2] conv:(2.37)

4, a008=2 al70=8 33 ==> al0l=1 33 <conf:(1)> lift:(1.08) lev:(0.01) [2] conv:(2.37)

5. a002=1 al70=8 53 ==> al0l=1 52 <conf: (0.98)> lift:(1.06) lev:(0.01) [2] conv:(1.91)

6. a002=1 a008=1 al70=8 33 ==> al0l=1 32 <conf: (0.97)> lift:(1.04) lev:(0) [1] conv:(1.19)
7. a002=1 a009=1 63 ==> al0l=1 61 <conf: (0.97)> lift:(1.04) lev:(0.01) [2] conv:(1.51)

8. a002=1 a008=1 90 ==> al0l=1 87 <conf: (0.97)> lift:(1.04) lev:(0.01) [3] conv: (1.62)

9. a008=1 147 ==> al0l=1 141 <conf: (0.96)> lift:(1.03) lewv:(0.01) [4] conwv:(1.51)

10. a009=1 93 ==> a00l=1 &9 <conf: (0.96)> 1lift:(1.03) lev:(0.01) [2] conv:(l.34)

11. a002=2 a008=1 46 ==> al0l=1 44 <conf:(0.96)> 1ift:(1.03) lev:(0) [1] conv:(l.1)

12. a002=1 a009=2 65 ==> al0l=1 &2 <conf: (0.95)> lift:(1.03) lev:(0.01) [1] conv:(1.17)

13. al70=8 86 ==> al0l=1 82 <conf: (0.95)> 1lift:(1.03) lev:(0.01) [2] conv:(1.24)

14. al002=1 171 ==> a00l=1 163 <conf: (0.95)> 1lift:(1.03) lev:(0.01) [4] conv:(1.37)

15. a002=1 a008=1 a009=1 41 ==> al0l=1 39 <conf: (0.95)> 1lift:(1.02) lev:(0) [0] conv:(0.98)
16. a002=1 al70=7 36 ==> al0l=1 34 <conf:(0.94)> 1lift:(1.02) lev:(0) [0] conv:(0.88)

17. a009=2 123 ==> a00l=1 116 <conf: (0.94)> lift:(1.02) lewv:(0.01) [1] conwv:(1.11)

18. a002=1 a008=2 77 ==> al0l=1 72 <conf: (0.94)> 1lift:(1.01) lev:(0) [0] conv:(0.92)

19. a008=1 a009=1 61 ==> a00l=1 57 <conf: (0.93)> lift:(1.01) lev:(0) [0] conv:(0.88)

20. a008=1 al70=8 53 ==> al0l=1 49 <conf: (0.92)> lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.76)

21. al02=2 al09=2 48 ==> al0l=1 44 <conf: (0.92)> 1ift:(0.99) lev:(0) [0] conv:(0.69)

22. al02=1 al08=2 al09=2 35 ==> al0l=1 32 <conf: (0.91)> 1ift:(0.99) lev:(0) [0] conv:(0.83)
23. al70=7 €9 ==> a00l=1 &3 <conf: (0.91)> 1ift:(0.98) lewv:(0) [-1] conv:(0.71)

24. a008=2 al70=7 42 ==> a00l=1 38 <conf: (0.9)> 1ift:(0.97) lev:(0) [0] conv:(0.6)

25. a008=2 al009=2 69 ==> a001=1 &2 <conf:(0.9)> lift:(0.97) lev:(-0.01) [-2] conv: (0.62)
26. a002=2 106 ==> al0l=1 95 <conf: (0.9)> 1lift:(0.97) lev:(-0.01) [-3] conv:(0.64)

27. al08=2 144 ==> a00l=1 128 <conf: (0.89)> lift:(0.96) lev:(-0.02) [-5] conv:(0.61)

28. a009=3 72 ==> al0l=1 &1 <conf: (0.85)> 1ift:(0.91) lev:(-0.02) [-5] conv:(0.43)

29. al02=2 al08=2 55 ==> al0l=1 46 <conf: (0.84)> 1lift:(0.9) lev:(-0.02) [-5] conv:(0.4)
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RUSYA;

1.
2.
3.
4,
5.
&.
7.
g.
9.
10.
11.
12.
13.
14,
15.
14.
17.
13.
19.
20.
2l.
2d.

ITALYA;

L S T S T N N e e L T T R R e T
L S O N e T - SR - T N SO SO N SO

W o - o N o W N
WASADY g T ST

2l170=5
2l70=T7
a2002=1
a2008=2
a002=2
a2002=1
2008=2
a2008=2
a002=2
a008=1
a2008=2
2002=3
2l70=3
a002=2
2008=3
a2002=2
a2002=1
a002=2
2008=3
a008=3
2008=4
a002=2

a008=2
a009=2
a008=1
al70=8
al02=1
a002=2
a002=2
a009=2
af02=1

. a002=2
. a008=1
. a002=1
. a002=2
. a009=2
. al70=9
. a002=1
. a00g=2
. a002=2
. a002=2
. a002=1
. a008=2
. al70=7
. alf02=1
. a002=2
. a009=3

180 ==> al01=1
104 ==> a001=1
g008=2 180 ==>
223 ==» alll=1

2008=2 a009=3 141 == a00l=1 128

307 ==> al0l=1
2009=3 285 ==>
2009=2 ldq ==>
2009=3 242 ==>
133 ==> al0l=1
501 ==> al0l=1
147 ==> al0l=1
127 ==» al0l=1
g008=2 264 ==>
472 ==> al0l=1
448 ==> a001=1
2009=3 152 ==>
2009=2 108 ==>
282 ==» al01=1
2009=3 135 ==>
180 ==> a001=1
g008=3 118 ==>

al70=8 51 ==>
al70=8 49 ==>
a009=2 44 ==
78 ==> al0l=1
a008=1 39 ==>
a008=2 a009=2
a009=2 94 ==>
al70=7 66 ==
al70=8 42 ==>
a009=3 41 ==
81 ==> al0l=1
al70=7 40 ==>
a008=2

39 ==> al0l=1
al70=6 39 ==>
a009=2 al70=7

164 ==> al01=1 155

al70=7 54 ==>

161 ==> al01=1 152
a009=2 152 ==> al01=1 143

98 ==> al0l=1
a009=2 98 ==>
a008=2 al70="7
81 ==> alil=1l

119 ==> al001=1 113
198 ==> a001=1 188

lew: (0.01)

<conf: (0.91)> 1ift:{1.03) lew: (0}

174 <conf:(0.92)> lift:(1.04)

95 <conf:(0.91)> lift:{1.03) lev:{0) [3]
a001=1 144

203 <conf:(0.91)> lift:(l1.03)

278 <conf: (0.9)> lift:(1.02) lew:(0) [4]
a00l=1 238 <conf: (0.9)> lift:(1.02) lewv: {0}
a2001=1 131 <conf: (0.9)> lift:(1.01) lewv: {0}
a2001=1 217 <conf: (0.9)> lifc: (1.01) lewv: ({0}
119 <conf: (0.89)> 1ift:(1.01) lew:(0) [1]
447 <conf: (0.89)» lift:{1.01) lew:({0) [4]
131 <conf: (0.89)» lift:{1.01) lew:({0) [1]
113 <conf: (0.89)> lift:{1.01) lew:({0) [0O]
2001=1 234 <conf: (0.89)> lift: {1} Llev:{0)
418 <conf: (0.89)> 1ift: (1) lew:(0)

390 <conf: (0.87)» lift:(0.99) lew:(0)

a00l=1 132 <conf: (0.87)> lift:(0.98) lew:({0)
a001l=1 392 <conf: (0.87)> lift:(0.98) lew:(0)
227 <conf: (0.87)> lift:({0.98) lew:({-0.01)
al0l=1 116 <conf: (0.86)> lift:(0.97) lew:(0)
137 <conf: (0.86)» lift:(0.97) lew:(0)

a001=1 99 <conf: (0.84)> 1ift:({0.95) lewv:(-0.01)
al0l=1 50 <conf: (0.98)> lift:(1.04) lev
al0l=1 48 <conf: (0.98)> lift: (1.04) lev
al00l=1 43 <conf: (0.98)> 1lift:(1.04) lev

76 <conf: (0.97)> lift:(1.03) lew: (0.01)
al0l=1 38 <conf: (0.97)> 1lift:(1.03) lev

76 ==> a001l=1 73 <conf: (0.96

al001l=1 90 <ceonf: (0.96)> lift:(1.02) lev
al01=1 &3 <conf: (0.95)> 1lift:(1.01) lev
al0l=1 40 <conf: (0.95)> lift:(1.01) lev
al00l=1 39 <conf: (0.95)> 1lift:(1.01) lev

77 <conf: (0.95)> 1lift:(1.01)
al0l=1 38 <conf: (0.95)> lift

37 <conf: (0.95)> 1lift:(1.01)
a008=2 37
57 ==> al01=1 54

a00l=1 51

lew: (0.01)

)> 1ift:(1.02) lev: (0)

lev: (0)
:(1.01) lev

lev: (0)

[6] comw: {1.29)

conv: {1.2)

conv: {1.11)

conv: {1.03)
conv: (1.05)
conv: (1)

convs: (0.98)

[0] comw: {0.99)
[0] comwv: (0.99)

[-4] cenv: (0.91)
[-2] conv: (0.84)
[-1] conv: (0.82)
[-4] conw: (0.E84)

:(0.01) [1] conv:(1.47)
:(0.01) [1] conwv:(1.41)

: (0)

[2] conwv:(1.5)
:(0)
:(0)
: (0)
: (0)
:(0)
:(0)

[1] conwv:(1.04)

conv: (0.95)

conv: (0.93)

92 <conf:(0.94)> 1lift: (1) lev:(0) [0] conv:(0.81)

a00l1=1 92
49 ==> a001=1 46

<conf: (0.94)> 1lift: (1) lev:(0) [0] conwv: (0.81)
<conf:(0.94)> 1lift: (1) lev:(0)
7€ <conf:(0.94)> 1lift: (1) lewv:(0)

[4] conv:({l.24)
[5] conw: {1.23)
<conf: (0.91)> 1ift:{1.03) lewvw: (0O}

[3] comwv:(l.1)
[1] conwv: (1.08)
[3] conw:{l.08)

[-3] conv: (0.78)
[-4] conv: (0.77)
[-5] conwv: (0.68)

[1] conv:(1.27)

[1] conv:(1.12)

[1] conv: (1.1)
[1] conv: (1.08)

[0] conv: (0.95)

[0] conv: (0.81)

[0] conv: (0.79)

[0] conv: (0.93)
[0] conv:(0.77)
<conf: (0.95)> 1ift:(1.01) lewv:(0) [0] conwv:(0.98)
<conf: (0.95)> 1lift:(1.01) lev:(0)
[0] conv: (0.75)
<conf: (0.95)> 1lift:(1.31) lewv:(0.03)
<conf: (0.95)> 1lift:(1.01) lev:(0)
<conf: (0.95)> lift: (1) lev:(0) [0]
<conf: (0.94)> 1lift: (1) lev:(0) [0] conv: (0.78)
<conf: (0.94)> 1lift: (1) lev:(0) [0]
<conf: (0.94)> lift: (1) lev:(0)

[8] conv:(3.6)
[0] conv:(0.82)

[0] conv: (0.88)

[0] conv:(0.71)
[01 conv: (0.78)

80

[3] conw:{l.17)



26.
27.
28.
29.
30.
31.
32.
33.
34.
35.
36.
37.
38.
39.
40.
41.
42.
43.
44.
45.
46.
47.
48.
49.
S0.

a008=2
a002=1
al0g=2
a009=1
al02=1
al0g=2
a002=2
al02=1
a002=2
an01=1
al0g=2
a00l=1
al70=6
al70=6
al70="7
al0l=1
a002=1
a009=2
al0l=1
a002=2
al70=7
al09=2
al0l=1
a002=2
al70=6

KIBRIS;
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. a002=1
. a008=1
. a002=1

a002=1

. a002=1

a008=1

. a002=1

al02=1

. a002=1
. a008=1
. al70=10 80
. a002=1
. a009=1
. alf02=1
. a002=1
. a002=1
. a008=1
. a002=1
. a009=1
. al70=6
. a00g=1
. al70=8
. al70=9
. a009=2
. a008=2

251 ==> al01=1 235

a008=2
al70=7
53 ==>
al70=6
a009=3
al0s=1
a008=2
al70="7
al02=2
al70=6
al70=6
63 ==>
63 ==>
98 ==>
al70=7
al70=7
al70="7
a009=2
al70="7
98 ==>
al70=7
al02=2
a009=2
63 ==>

al70=8
al70=8
a00g=1

al70=10 59

a009=1
al09=1
al0g=1
al0g=1

118 ==> a001=1 110

87 =>
a00l=1
39 =>
64 ==>
38 =>
al09=2
54 ==>
al70=7
56 ==>
56 ==>
al0l=1
al0g=2
al0g=2
92 ==>
40 =>
66 ==>
al70=7
54 =>
al0l=1
66 ==>
af0s=2
94 ==>
alo0l=1

109 ==> a001=1 109
86 ==> al01=1 &6

al70=8 69 ==> al0l=1 &9
==> al0l=1 59
159 ==> a001=1 158
147 ==> a001=1 146
a009=1 115 ==> al001=1 114
198 ==> al01=1 196

al0l=1

<conf:(0.94)> 1lift:(0.99) lev:(0)
<conf: (0.93)> 1lift:(0.99) lev:(0)

g1 <conf: (0.93)> liftc

49 <conf: (0.92)> 1lift:(0.98)

a001=1
a001=1
a001=1
72 ==>
a008=2
51 ==>
al01l=1
a008=2

36 <conf: (0.92)> lift
59 <conf: (0.92)> lift
35 <conf: (0.92)> lift

50 <conf: (0.89)> lifc:
50 <conf: (0.89)> lifc:

56 <conf: (0.89)> 1lift: (0.94)
56 <conf: (0.89)> 1lift:(1.23)
87 <conf: (0.89)> 1lift: (1.23)

al0g=2
al0sg=2
al0g=2
63 ==>
a00l=1
al0g=2
al0l=1
90 ==>
al0g=2
al0g=2

375 ==> al01=1 371
258 ==> al01=1 255

==> al01=1 79
a008=2 149 ==> al01=1 147
al70=g 70 ==> al0l=1 &9
al08=2 a009=2 68 ==> a00l=1 &7
a009=3 65 ==> al0l=1 &4
a009=2 128 ==> al01=1 126
al70=10 &3 ==> al01=1 62
al70=7 62 ==> al0l=1 61

226 ==> al01=1 220

69 ==> al0l=1 €7
a009=2 66 ==> al0l=1 &4

163 ==> al01=1 157

79 ==> al0l=1 76

202 ==> a001=1 193

al70=7 &7 ==> al0l=1 &4

81 <conf: (0.88)> lifc:
35 <conf: (0.88)> lifc:
57 <conf: (0.86)> lift:

al0g=2 54 <conf: (0.86
al08=2 4¢& <conf: (0.85
81 <conf: (0.83)> liftc
a008=2 54 <conf: (0.82
af0g=2 73 <conf: (0.81
76 <conf: (0.81)> lifc
50 <conf: (0.79)> 1lift

81

[-1] conv: (0.85)

[-1] conv: (0.78)

:(0.99) lev:(0) [0] conv:({0.72)

lev: (0)
:(0.98)
:(0.98)

[0] conv:

(0.61)

lev: (0) [0] conv: (0.56)

lev: (0) [-1] conv: (0.61)

:(0.98) lev:(0) [0] conwv:(0.55)

af0l=1 &é <conf:(0.92)> 1lift:(0.97) lev:(-0.01) [-1] conv:(0.59)
49 <conf: (0.91)> 1ift:(1.25) lev:(0.03) [9] conv:(2.49)

al08=2 4& <conf: (0.9)> 1lift:(1.25) lev:(0.03) [9] conv:(2.35)

(1.23) lev:(0.03)
lev: (-0.01)
lev: (0.

lev: (0.
(1.22)
{(1.21)
(1.19)
)> life:
)> lift:
:(1.22)

)> life:

)> life:
:(1.12)
$fXa17)

(0.95) lev:(-0.01) [-2] conv:(0.48)

[9] conv: (2.21)

[-3] conv: (0.45)

03) [10] conwv:(2.18)
05) [16] conv: (2.26)

lev: (0.04)
lev: (0.02)
lev: (0.03)

(1.18) lev:
(1.26) lev:

lev: (0.04)

(1.21) lev:
(1.12) lev:

lev: (0.02)
lev: (0.02)

<conf: (0.99)> 1lift:(1.03) lev:(0.02) [11]

<conf:(0.99)> lifct:(1.03) lev: (0.
<conf:(0.99)> 1ift:(1.03) lev:(0) [2] conv

<conf: (0.99)> lift:(1.03)
<conf: (0.99)> lift:(1.03) lev:(0)
<conf: (0.99)> 1lift:(1.03) lev:(0) [1] conv:(l.41)
<conf:(0.98)> lift:(1.03) lev:(0) [1] conv:(l1.35)

<conf: (0.98)> 1ift:(1.03) lev:(0.01) [3] conv:(1.77)
<conf: (0.98)> 1lift:(1.03) lev:(0) [1] conv:(1.31)
<conf:(0.98)> 1lift:(1.03) lev:(0) [1] conv:(1.28)

[14] conv: (2.12)
[€] conv: (1.84)
[9] conv:(1.83)
(0.02) [8] conv:(1.74)
(0.03) [9] conv:(1.94)
[14] conv: (1.76)
(0.03) [9] conv:(1l.64)
(0.02) [7] conwv:(1.38)
[E] conv:(1.37)
[7] conwv: (1.45)

<conf:(1)> lift:(1.04) lewv:(0.01) [4] conv:(4.52)
<conf:(1l)> lift:(1.04) lev:(0.01) [3] conv:(3.56)
<conf:(1)> lift:(1.04) lewv:(0) [2] conv:(2.88)
<conf:(1)> lift:(1.04) lev:
<conf: (0.99)> lift:(1.04)
<conf:(0.99)> lift:(1.04)
<conf: (0.99)> lift:
<conf: (0.99)> lift:(1.03)

(0) [2] conv:(2.45)

lev: (0.01) [5] conv:(3.3)

lev: (0.01) [5] conv:(3.05)

(1.03) lev:(0.01) [3] conv:(2.38)
lev: (0.01) [6] conv:(2.74)

conv: (3.11)

01) [7] conv:(2.87)

1 (1.66)

lev: (0.01) [4] conv:(2.08)
[1] conv: (1.45)

<conf: (0.97)> lift:(1.02) lev:(0.01) [3] conv:(1.34)

<conf: (0.96)> 1lift: (1) lev:(0)

<conf:(0.97)> 1lift:(1.01) lev:(0) [0] conv:(0.95)
<conf: (0.97)> lift:(1.01) lev:(0) [0] conv:(0.91)

[0] conv: (0.97)

<conf: (0.96)> lift: (1) lev:(0) [0] conv: (0.82)

<conf: (0.96)> lift: (1) lewv:(0) [0] conv:(0.84)

<conf:(0.96)> 1lift: (1) lev:(0) [0] conv: (0.69)



26.
27

e

Ja

29.
30.
31.
32.
33
34.
35.
36.
3%
38.
39.
40.
41.
42.
43.
44,
45.
46.
47,
48.
49,
50.

al70=7
a009=3
al08=2
a008=2
a008=2
a008=2
a002=2
a002=2
al08=1
al0l=1
a008=1

100 ==> a001=1 95 <conf: (0.95)> 1lift:(0.99) lev:(0) [0] conv:(0.89)

116 ==> a001=1 110 <conf: (0.95)> 1ift:(0.99) lev:(0) [-1] conv: (0.8&9)

a009=1 75 ==> al0l=1 71 <conf: (0.95)> 1ift:(0.99) lev:(0) [0] conv:(0.62)

af09=2 121 ==> al01=1 114 <conf: (0.94)> 1lift:(0.98) lev:(0) [-1] conv: (0.63)

268 ==> a00l=1 252 <conf: (0.94)> 1ift:(0.98) lev:(-0.01) [-4] conv:(0.85)

al70=8 72 ==> a00l=1 &7 <conf: (0.93)> 1ift:(0.97) lev:(0) [-2] conv: (0.5)

166 ==> a001=1 154 <conf: (0.93)> 1ift:(0.97) lev:(-0.01) [-5] conv:(0.53)

af08=2 91 ==> al0l=1 82 <conf: (0.9)> 1lift:(0.94) lev:(-0.01) [-5] conv: (0.38)
al70=8 86 ==> al02=1 &9 <conf: (0.8)> lift:(1.24) lev:(0.02) [13] conv:(l.88)

a008=1 al70=8 86 ==> al02=1 &9 <conf: (0.8)> 1lift:(1.24) lev:(0.02) [13] conv:(l.68)
al70=8 86 ==> al0l=1 a002=1 &9 <conf: (0.8)> 1lift:(1.25) lewv:(0.02) [13] conwv:(1.72)

al70=10 80 ==> al08=1 &3 <conf: (0.79)> 1lift: (1.77) lev:(0.05) [27] conv: (2.46)

al0l=1
al0g=1
a00l1=1
a008=1

al0l=1
a008=1
a008=1
al70=9
a001=1

al70=10 79 ==> a008=1 &2 <conf: (0.78)> 1lift:(1.76) lev:(0.05) [2&] conv:(2.43)
af09=1 147 ==> a002=1 115 <conf: (0.78)> 1lift:(1.21) lev:(0.03) [19] conv:(1.57)

82

a008=1 a009=1 146 ==> a002=1 114 <conf: (0.78)> lift:(1.21) lev:(0.03) [19] conv:(l.56)
al09=1 147 ==> a00l=1 al02=1 114 <conf: (0.78)> 1lift:(1.21) lew:(0.03) [19] conv:(1.55)
al70=10 80 ==> a00l=1 a008=1 62 <conf: (0.78)> 1lift:(1.76) lev:(0.05) [26] conv:(2.36)

a008=1 255 ==> al02=1 19¢ <conf: (0.77)> lift:(1.19) lewv:(0.05) [30] conv:(1.5)
258 ==> al02=1 198 <conf: (0.77)> 1ift:(1.18) lev:(0.05) [30] conv:(1.49)

258 ==> al0l=1 a002=1 19& <conf: (0.76)> 1lift:(1.19) lewv:(0.05) [30] conv:(1.47)
79 ==> al02=1 59 <conf: (0.75)> 1lift:(1.15) lewv:(0.01) [7] conv:(1.33)

al70=10 79 ==> a002=1 59 <conf: (0.75)> lift:(1.15) lev:(0.01) [7] conv:(1l.33)

al70=10 80 ==> a002=1 59 <conf: (0.74)> 1lift:(1.14) lev:(0.01) [7] conv:(1.28)
al70=10 80 ==> a001=1 a002=1 59 <conf: (0.74)> 1lift:(1.15) lewv:(0.01) [7] conv:(1.31)

al02=1

a009=1 159 ==> a008=1 115 <conf: (0.72)> lift:(1.62) lev:(0.08) [44] conv:(l.96)
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c0l3=1
c013=1
c0l4=1
c013=1
c0l3=1
c013=1
c0l3=1
c013=1
c0l1=1
c0l1=1
c0l3=1
cllz2=1
c0l4=1
c015=1
c0l3=1
cllz2=1
c0l15=1
c013=1
c0l4=1
c013=1
c0l1=1
c0l1=1
cllz=1
cllz2=1
cllz=1

cll2=1
c0l3=1
cOll=1
c0ll=1
c0ll=1
c0ll=1
c013=1
c0ll=1
cllz=1
cOlé=1
cOle=1
c013=1
c0ll=1
c0ll=1
c0ll=1
c0l3=1
cOll=1
cOle=1
c0l2=1
c013=1
c015=1
c0l4=1
cll2=1
cllz=1
c0l3=1

[255] comw: (14.4)
[240] conwv: {14.3)

51)
27)

16)

. &)

22
02)
11)
95)
11)
95)

83

[247] conw: {25.81)

[240] conw: {18.08)

[241] conw:{1&.05)
.19)

[237] comwv: {14.18)
[237] comwv:{14.16)
[243] comv: (14.44)

[250] comw: {14.15)

[245] comv: (13.23)
[242] comwv: {13.07)

f=5=1
aa
&)

6g)

c014=1 c015=1 cOl6=1 422 ==> cOl8=1 413  <conf:(0.98)> lift:(2.49) lev:(0.18)
£014=1 cO16=1 436 ==> c018=1 426  <conf:(0.98)> lift:(2.48) lev:(0.19) [254] conv:(24.05)
c015=1 cO16=1 456 ==> cOl8=1 444  <conf:(0.97)> lift:(2.48) lev:(0.2) [264] conv:(21.28)
£015=1 c016=1 441 ==> c018=1 428  <conf:(0.97)> lift:(2.47) lev:(0.19) [254] conv:{19.11)
c014=1 cOl6=1 cOl3=1 426 ==> cO15=1 413  <conf:(0.97)> lift:(2.39) lev:(0.18)

c016=1 456 ==> c018=1 442  <conf:(0.97)> lift:(2.47) lev:(0.19) [262] conv:(l2.45)

c016=1 cO18=1 442 ==> c015=1 428  <conf:(0.97)> lift:(2.39) lev:(0.18) [248] conv:(l7.
c014=1 cO16=1 436 ==> c015=1 422  <conf:(0.97)> lift:(2.39) lev:(0.18) [245] conv:(l7.
c016=1 cO18=1 428 ==> c0l4=1 415  <conf:(0.97)> lift:(2.42) lev:(0.18) [243] conv:(l7.
c014=1 cO16=1 429 ==> c018=1 415  <conf:(0.97)> lift:(2.46) lev:(0.18) [246] conv:(l7.35)
c016=1 456 ==> c015=1 441  <conf:(0.97)> lift:(2.38) lev:(0.19) [255] conv:(l6.94)

c016=1 423 ==> c018=1 409  <conf:(0.97)> lift:(2.46) lev:(0.18) [242] conv:(l7.11)

c016=1 477 ==> c0l8=1 461  <conf:(0.97)> lift:(2.46) lev:(0.2) [273] conv:(17.03)

c016=1 c018=1 460 ==> c014=1 444  <conf:(0.97)> lift:(2.41) lev:(0.19) [260] conv:{l6.24)
c015=1 cOl6=1 cOl=1 428 ==> cOl4=1 413  <conf:(0.96)> lift:(2.41) lev:(0.18)

£014=1 c015=1 427 ==> c018=1 412  <conf:(0.96)> lift:(2.45) lev:(0.18) [244] conv:(lé
cO16=1 477 ==> c0l8=1 460  <conf:(0.96)> lift:(2.45) lev:(0.2) [272] conv:(16.08)

c016=1 c018=1 442 ==> c014=1 426  <conf:(0.96)> lift:(2.41) lev:(0.18) [249] conv:(lS
c016=1 cO18=1 461 ==> c015=1 444  <conf:(0.96)> lift:(2.37) lev:(0.19) [256] conv: (LS.
£014=1 c018=1 455 ==> c015=1 438  <conf:(0.96)> lift:(2.37) lev:(0.19) [253] conv:(lS.
c013=1 cO18=1 428 ==> c0l4=1 412  <conf:(0.96)> lift:(2.41) lev:(0.18) [240] conv:(l5.
£013=1 c018=1 428 ==> c015=1 412  <conf:(0.96)> lift:(2.37) lev:(0.18) [238] conv:(ld.
c015=1 cO18=1 428 ==> c01l4=1 412  <conf:(0.96)> lift:(2.41) lev:(0.18) [240] conv: (LS.
c014=1 c018=1 428 ==> c015=1 412  <conf:(0.96)> lift:(2.37) lev:(0.18) [238] conv:(l4.
c016=1 423 ==> c0l4=1 407  <conf:(0.96)> lift:(2.41) lev:(0.18) [237] conv:(14.93)
c013=1 434 ==> c015=1 417 <conf: (0.96)> 1ift: (2.37) lev:(0.18) [240] conv: (14.33)
c015=1 cOl8=1 456 ==> cOld4=1 438 <conf: (0.96)> lift:(2.4) lev:(0.19)

c015=1 c0l6=1 429 ==> cOl4=1 412 <conf: (0.96)> lift:{2.4) lev: (0.18)

c014=1 cO0l6=1 429 ==> c015=1 412 <conf: (0.96)> lift:(2.37) lev:(0.18)

c016=1 c018=1 429 ==>» c015=1 412 <conf:(0.96)> lift:(2.37) lev:(0.18)

c015=1 cOl6=1 429 ==> cO18=1 412 <conf: (0.96)> lift:(2.44) lev:(0.18)

c0l8=1 475 ==> c015=1 456 <conf: (0.96)> 1ift: (2.37) lev:(0.19) [263] conv: (14.11)
c015=1 cO18=1 448 ==> c0l4=1 430 <conf: (0.96)> lift:(2.4) lev: (0.19)

cOlé=1 423 ==> cO15=1 406 <conf: (0.96)> lift: (2.37) lev:{0.17) [234] conv:(13.96)
c0lg=1 481 ==> cOl4=1 461 <conf: (0.96)> 1ift: (2.4) lev:(0.2) [268] conv:(l3.75)
502 ==» cOl8=1 481 <conf: (0.96)> lift:(2.44) lev:(0.21) [283] conv:(13.25)

c018=1 475 ==» c0l4=1 455 <conf: (0.96)> 1ift: (2.4) lev:(0.2) [265] conv:(l3.57)
cOl6=1 448 ==> c0l4=1 429 <conf: (0.96)> 1ift: (2.39) lev:(0.18) [249] conv: (13.44)
c0l6=1 448 ==> c015=1 429 <conf: (0.96)> 1ift: (2.36) lev:(0.18) [247] conv: (13.31)
c0l6=1 448 ==> c0l8=1 429 <conf: (0.96)> 1ift:(2.44) lev:{0.19) [252] conv: (13.59)
c015=1 cOlé=1 441 ==> cOld=1 422 <conf: (0.96)> lift:(2.39) lev:(0.18)

c013=1 c0l4=1 440 ==> c015=1 421 <conf: (0.96)> lift:(2.36) lev:(0.1%)

c0l8=1 481 ==» c015=1 440 £:(0.96)> lift: (2.36) lev:(0.2) [264] comwv:(12.99)
£013=1 434 ==» c0l4=1 415 :{0.96)> 1ift:(2.39) lev:(0.18) [241] comwv:(13.02)
c0l6=1 456 ==> c0l4=1 436 £:(0.96)> lift:(2.39) lev:(0.13) [253] comv: (13.03)
cOl6=1 477 ==> c0l4=1 456 £:(0.96)> lift: (2.39) lev:(0.2) [265] conwv: (13.01)
c0l6=1 477 ==> c015=1 456 £:(0.96)> lift: (2.36) lev:(0.19) [262] conv: (12.
cOl8=1 448 ==> c0l4=1 428 £:(0.96)> lift:(2.39) lev:(0.18) [248] comw: (12.
c0l8=1 448 ==> cO15=1 428 :{0.96)> lift:(2.35) lev:(0.18) [246] comw: (1Z.
c0l4=1 485 ==> c015=1 443 £:(0.95)> lift: (2.35) lev:(0.2) [266] comv:(12.53)




ISPANYA;
1. c015=1 608 ==> cOll=1 554
2. c012=0 c015=0 &89 ==> c017=0
3. c012=0 c015=0 c01l6=0 529 ==>
4. c013=1 cOl4=1 560 ==> c0ll=l
5. c015=0 cOl8=0 569 ==> cO0L17=0
&. c015=0 cOlé=0 &18 ==> cO0Ll7=0
7. c015=0 820 ==» c017=0 734
8. c0l4=1 717 ==> cOl1l=1 &32
9. c012=0 c0l4=0 563 ==> c017=0
10. c01l=1 c015=0 573 ==> c017=0
11. c015=0 c0l6=0 c017=0 555 ==>
12. c015=0 c018=0 569 ==> c012=0
13. c012=0 c016=0 725 ==> c017=0
14. c012=0 c016=0 cO18=0 552 ==>
15. c015=0 c0l6=0 618 ==> c0l2=0
16. c012=0 c018=0 671 ==> cO017=0
17. c015=0 c017=0 734 ==> c012=0
8. c012=0 966 ==> c017=0 820
19. c01l=1 c015=0 573 ==> c012=0
20. c016=0 c017=0 cOl8=0 559 ==>
21. c017=0 cO18=0 680 ==> c0l2=0
22. c015=0 320 ==> c012=0 &29
23. c012=0 c013=1 636 ==> c017=0
24, c014=0 711 ==> c017=0 536
25. cOl6=0 c017=0 744 ==> c0l2=0
26. cOl8=1 596 ==> c0ll=1 439
27. c013=1 1019 ==> c0ll=1 24§
2. c016=0 c0l8=0 676 ==> cOLl7=0
29. cO16=0 901 ==> c017=0 744
30. c014=0 c0l7=0 536 ==> c012=0
31. c012=0 c0l7=0 cO18=0 573 ==>
32. c015=0 c0lE=0 569 ==> c016=0
33. c012=0 c0l8=0 &71 ==> cO1&=0
34. c017=0 c0lE=0 680 ==> cO16=0
35. c015=1 608 ==> c013=1 439
36. cO18=0 232 ==> c017=0 &80
37. cOl&=0 cOlE=0 £76 ==> c012=0
2. c013=1 c016=0 595 ==> c017=0
39. cO18=0 832 ==> c0l6=0 &76
40. c011=1 c012=0 730 ==> c017=0
41. c011=1 c0l&=0 628 ==> cO16=0
42. c018=0 832 ==>» c012=0 &71
43. cO16=0 901 ==> c0l2=0 725
44, c011=1 c0ld=1 §32 ==> c013=1
45. c011=1 c0l&=0 628 ==> c0l2=0
46. c011=1 c0lé=0 630 ==> c012=0
47. c017=0 1027 ==> c0l2=0 820
2. c013=1 c016=0 595 ==> c012=0
49. c014=0 71l ==> c0l2=0 3&3
50. c013=1 c0lé=0 595 ==> c01l=1
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<conf:(0.91)> 1ift:(1.51) lewv:({0.1l) [1l8&] conv:(4.37)

626 <conf: (0.91)> 1ifc: (1.65) lew: (0.13) [246] conwv:(4.83)
c017=0 478 <conf: (0.91)> 1iftc:(1.64) lew:(0.1) [187] conwv:(4.88)
507 <conf: (0.91)> 1ife:(1.5) lewv:({0.09) [1&828] conwv:{4.1)

515 <conf: (0.91)> 1ift:(l.64) lew:(0.11) [201] conwv:(4.85)

555 <conf: (0.9)> 1ift:(1.63) lev:(0.12) [214] conwv:(4.34)
<conf:(0.9)>» 1ift:{1.62) lew:(0.15) [282] conwv:{4.23)
<conf:(0.88)> 1lift:(l.46) lev:(0.11l) [138] conwv:(3.3)

4582 <conf: (0.87)> 1ife:(1.59) lew:{0.1) [181] conwv:({3.51)

435 <conf: (0.86)> 1ift:(1.57) lew:(0.1) [173] conwv:(3.24)
c012=0 4789 <conf: (0.86)> 1ift: (1.67) lew:(0.1) [191] conw:(3.47)
430 <conf: (0.86) > 1ife:(1l.66) lew:{0.1) [195] conwv:{3.43)

823 <conf: (0.86)> 1ift:(1.56) lew:(0.12) [223] conv:(3.1&)
c017=0 473 <conf: (0.86)> 1ifc: (1.56) lew: (0.09) [168] conwv:(3.1)
529 <conf: (0.86)> 1ift:(1.65) lew:(0.11) [208] ceonv:(3.31)

573 <conf: (0.85)> 1ift:(1.55) lew:(0.11) [203] conv:(3.04)

626 <conf: (0.85) > 1ifc: (1.65) lew: (0.13) [245] conwv:(3.24)
<conf: (0.85)> 1ift:(1.54) lewv:(0.15) [287] conw:(2.93)

4848 <conf: (0.85)> 1ife:(1l.64) lew:{0.1) [189] conwv:{3.14)
c012=0 473 <conf: (0.85)> 1ift:(1.63) lew:(0.1) [183] conwv:(3.1)
573 <conf: (0.84)> 1ift:(1.63) lew:(0.12) [220] conv:(3.03)
<conf: (0.84) > lift:(1.62) lew:(0.14) [264] conw:(2.99)

534 <conf: (0.84)> 1ift:(1.52) lew:(0.1) [183] conwv:(2.77)
<conf: (0.84) > 1ift:(1.52) lew:(0.11) [204] conw:(2.75)

823 <conf: (0.84)> 1ift:(l.62) lew:(0.13) [237] conv:(2.94)
<conf: {0.84)> 1ift:(1.38) lev:(0.07) [138] conv:({2.4)

<conf:(0.83)> lift: (1.37) lew:({0.12) [229] conv: (2.32)

559 <conf: {0.83)> 1ift:{1.5) lew:{0.1) [1l84] conw:{2.57)

<conf: (0.83)> lift:(1.5) lewv:(0.13) [247] conwv:({2.38)

432 <conf: {0.83)> 1ift:({1.59) lev:{0.1) [183] conwv:{2.73)

c0le=0 473 <conf: (0.83)> 1ift: (1.71) lew:(0.11) [196] conwv:(2.93)
459 <conf: {0.82)> 1ift:{1.71}) lewv:{0.1) [193] conw:{2.91)

552 <conf: (0.82)> lift:(1.7) lew:(0.12) [227] conwv:({2.89)

558 <conf: {0.82)> 1ift:({1.7) lew:{0.12) [230] conwv:{2.88

<conf: (0.82)> 1lift:(1.5) lewv:(0.09) [1&&] conwv:({2.51)

<conf: {0.82)>» 1ift:(1.48) lev:({0.12) [221] conv:{2.44)

552 <conf: (0.82)> 1ift:({1.58) lewv:{0.11) [201] conwv:{2.61)

485 <conf: (0.82)> 1ift:(1.48) lev:(0.08) [157] conwv:({2.41)
<conf:(0.81)> lift:(l.68) lev:({0.15) [273] comv:(2.74)

582 <conf: (0.81)> lift:(1.47) lewv:({0.1l) [189] conwv:(2.38)

508 <conf: (0.81)> 1ift:(1.67) lev:(0.11) [204] conv:(2.&8)
<conf:(0.81)>» lift:(l.56) lewv:({0.13) [239] comv:(2.47)
<conf: {0.8)> 1ift:(1.55) lev:(0.14) [258] conv:(2.43)

507 <conf: (0.8)> 1lift:(1.47) lewv:(0.09) [161l] conw:({2.27)

503 <conf: {0.8)> 1ift:(1.55) lew:({0.1) [177] comw:{2.4)

544 <conf: (0.8)> lift:(1.54) lew:(0.1) [191] comw:(2.39)

<conf: {0.8)> lift:(1.54) lev:({0.15) [287] conv:{2.38)

474 <conf: (0.8)> lift:(1.54) lew:(0.098) [165] conw:({2.33)
<conf: {0.79)> 1ift:{1.53) lev:({0.1) [194] conv:{2.3)

470

<econf: (0.

79y > 1ift:(1.31) lev:(0.0&)

[110] conw: {1.87)
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AMERIKA BIRLESIK DEVLETLERI;

1. c013=1 c015=1 735 ==> c0ll=1 701 <conf: (0.95)> lift:(1.6) lev:(0.12) [263] conv:(&.5)
2. c015=0 680 ==> c017=0 622 <conf: {0.92)> lift:(1.84) lev:(0.13) [2286] conv:(&.39)

3. c015=1 c018=1 705 ==> c0ll=1 651 <conf: (0.92)> lifr:(1.55) lev:(0.1) [231] conv:(5.19)
4. c013=1 c016=1 £34 ==> c0ll=1 585 <conf: {0.92)> lift:(1.55) lev:{0.09) [207] conv:(5.13)
5. c015=1 920 ==» c011l=1 845 <conf: {0.92)> lift:(l.54) lev:(0.13) [297] conv: (4.9)

§. c013=1 c018=1 887 ==> cOll=1 207 <conf: (0.91)> lift:(1.53) lev:{0.12) [279] conv:(4.43)
7. c013=1 c016=1 §34 ==> cOl8=1 574 <conf: {0.91)> lift:(1.67) lev:(0.1) [228] conv:(4.75)
8. c013=1 1159 ==> c01l=1 1044 <conf: {0.9)> lift:(1.51) lev:{0.16) [354] conv:(4.03)

9. c0lé=1 832 ==> cO18=1 747 <conf: {0.9)> lift:(l.85) lev:(0.13) [295] conv:(4.42)

10. c0ll=1 cOl6=1 706 ==> cOl8=1 €33 <conf: {0.9)> lift:(l.65) lew:(0.11) [248] conv:(4.36)
11. ec0l4=1 670 ==> c0ll=1 593 <conf: (0.89)> lift:(1.49) lew:{0.09) [194] conwv:(3.48)

12. c012=0 c013=1 719 ==> c0ll=1 &27 <conf: (0.87)> lift:(1.47) lev:{0.09) [199] conv:(3.13)
13. c012=0 c0l8=1 788 ==» c017=0 €78 <conf: (0.86)> lift: (1.71) lev:{0.13) [282] canwv:(3.53)
14. c013=1 c017=0 752 ==> cOll=1 &44 <conf: (0.86)> lift:(1.44) lev:{0.09) [196] conv:(2.79)

15. c0l4=1 670 ==> cO018=1 571 <conf: (0.85)> lift:(1.57) lev:(0.09) [207] conv:(3.0&)
16. c0l6=1 232 ==> c0ll=1 706 <conf: (0.85)> lift:(1.43) lev:{0.09) [210] conwv:(Z.&5)

17. cOl&=1 c0l8=1 747 ==> cOll=1 £33 <conf: (0.85)> lift:(1.42) lev:(0.08) [188] conv:(Z.83)
18. c0l2=0 c014=0 704 ==>» cO17=0 593 <conf: (0.84)> lift:(1.68) lev:(0.11) [239] conv:(3.13)
19. c018=1 1222 ==> c0ll=1l 1023 <conf: (0.84)> lift:(1.41) lew:(0.13) [295] conv:(2.47)

20. c011=1 c015=1 845 ==> c013=1 701  <conf: (0.83)> lift:(1.61) lev:(0.12) [265] conv:(Z.83)
21. c012=0 1058 ==> c017=0 877  <conf:{0.83)» lift:(l.45) lewv:(0.15) [345] conv:(2.83)
22. c01l=1 c0l6=1 706 ==> cO13=1 385  <conf:(0.83)> lift:(1l.61) lev: (0.1} [221] conv:({2.81)
23. cO16=0 768 ==> c011=1 633  <conf: (0.82)> 1ift:(1.38) lew:({0.08) [175] conv:(2.29)
24. c015=1 c0l8=1 705 ==» c013=1 572  <conf:(0.21)> lift:(1.58) lev:{0.09) [208] conv:(2.55)
25. c012=0 1058 ==> c0ll=l 858  <conf:(0.81)> 1lift:(1.36) lev:(0.1) [228] conv:(2.13)

[=)]

c014=0 930 ==> c017=0 752 <conf: (0.81)> lift:(1.61) lev:(0.13) [284] comv:{2.53)
c012=0 c013=1 719 ==> c017=0 581 <conf: (0.81)> lift:(1.61) lewv:(0.1) [219] conv:{2.57)
c014=0 930 ==> c011=1 746 <conf: (0.8)> 1ift:(1.35) lewv:(0.09) [192] conv:(2.04)
c01l=1 c012=0 858 ==> cO17=0 &28 <conf: (0.8)> lift:(l.6) lev:{0.1l) [257] conv:(2.5)

!
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30. c012=0 c0l8=1 788 ==> c0ll=1 631 <conf: (0.8)> lifr:(1.35) lev:(0.07) [162] conv:(2.02)
31. cOl&=0 768 ==> c017=0 614  <conf:(0.8)> lift:(1.59) lev:(0.1) [228] conv:(2.47)

32. cO15=1 920 ==> c013=1 735  <conf:(0.8)> lift:{1.55) lev:(0.12) [261] conv: (2.4}

33. cO17=0 c018=1 854 ==> c012=0 &78 <conf: (0.79)> 1ift:(1.69) lev:(0.12) [276] conv:(2.56)
34. cOll=1 c018=1 1023 ==>» c013=1 807 <conf: (0.79)> 1ift:(1.53) lev:(0.12) [280] conv:(2.29)

35. cOl4=0 c017=0 752 ==> c012=0 593 <conf:(0.79)> 1ift:(1.68) lev:(0.11) [239] conv:(2.49)
36. cOl2=0 c017=0 877 ==> c0ll=1 &B8 <conf: (0.78)> 1ift:(1.32) lev:(0.07) [166] conwv:(l.87)
37. c017=0 1130 ==» c011=1 22 <conf: {0.78)> lift:(1.32) lev:(0.09) [213] conv:(1.87)

38. cO17=0 c0l8=1 854 ==> c01l=1 &&8 <conf: (0.78)> 1ift:(1.31) lev:(0.07) [159] conv:(l.35)
39. cOll=1 1339 ==> c013=1 1044 <conf: (0.78)> 1ift:(1.51) lev: (0.18) [354] conv:(2.19)

40. cOl1l=1 c014=0 746 ==> c0O17=0 581 <conf: (0.78)> 1ift:(1.55) lev:(0.09) [206] conv:(2.24)
41. c013=1 c015=1 735 ==> c018=1 572 <conf: (0.78)> 1ift:(1.43) lev:(0.08) [172] conv:(2.05)
2. cO11=1 cO17=0 886 ==> c012=0 &A8 <conf: (0.78)> 1ift:(1.65) lev:(0.12) [271] comv:(2.36)
43. c017=0 1130 ==» c012=0 877  <conf:{0.72)> lift:(1.65) lev:(0.15) [345] conv:(2.36)

44, c012=0 2017=0 877 ==> c0lE=1 &78 <conf: (0.77)> 1ift:(1.42) lev:(0.09) [201] comv:(2)
45, c011=1 c013=1 1044 ==> cOl8=1 207 <conf: (0.77)> 1ift:(1.42) lev:(0.11) [239] conv:(2)
46, c0l4=0 c017=0 752 ==> c0ll=1 581 <conf: (0.77)> 1ift:(1.3) lev:(0.08) [133] conv:(l.77)
47. c013=1 c017=0 752 ==> c012=0 581 <conf: (0.77)> 1ift:(1.64) lev:(0.1) [227] conv:({2.32)
48. c0l1=1 c015=1 845 ==> c018=1 &51 <conf: (0.77)> 1ift:(1.42) lev:(0.09) [192] conwv:(l.98)
49. cOlé=1 c0l8=1 747 ==> c013=1 574 <conf: (0.77)> 1ift:(1.49) lev:(0.08) [189] conv: (2.08)
50. c015=1 920 ==> c018=1 705  <conf: {0.77)> lift:({l.41) lewv:(0.09) [205] conv:(l1.95)



RUSYA;
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c0l7=1
c013=1
c0lz2=0
c015=1
c0l4=0
c015=0
c016=0
c013=0
c016=0
c0l2=0
c015=0
c0l17=0
c017=0
c017=0
cllé=1

. c015=0

c0l13=0
c014=0
c014=0
c0l4=0
c012=0
c0l3=0
c013=0
c0ll=1
c015=0

c015=0
c014=0
clll=1
c0ll=1
c014=0
c013=0
c0ll=1
c018=0
c012=0
c0lé=0
c0ll=1
c0ll=1
c0l2=0
c018=0
c0la=0
c0l2=0
c0ll=1
c014=0
c013=0
c015=0
c0la=0
c012=0
c0l2=0
c0ll=1
c0l8=0
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203 ==> c011=1 191  <conf:{(0.94)> lift:(1.84) lev:(0.09) [&7] conv:(7.64)

284 ==> c011=1 284  <conf:{0.93)> lift:{1.82) lev:(0.13) [118] conv: (6.62)

c013=1 213 ==> c011l=1 196  <conf:(0.92)> 1lift:(l.8) lewv:(0.09) [87] conv:(5.73)

266 ==> c011=1 241  <conf:(0.91)> 1ift:{1.77) lewv:{0.11) [105] comv:(S)

c018=0 237 ==> c016=0 213  <conf:(0.9)> 1lift:(2) lev:(0.12) [10&] comv:(5.21)

c017=0 236 ==> c012=0 210  <conf:(0.89)> 1ift:(1.8) lew:(0.1) [93] conv:(4.41)

c017=0 287 ==> c012=0 245  <conf:(0.87)> 1lift:(1.75) lev:(0.12) [10&] conv: (3.71)
cOl6=0 231 ==> c012=0 200  <conf:(0.87)> lift:(1.75) lev:(0.09) [85] conv:(3.64)
c017=0 cO18=0 223 ==> c012=0 183  <conf:(0.87)> lift:(1.75) lev:(0.09) [82] conv:(3.63)
c017=0 cOl8=0 223 ==> cO16=0 183  <conf:(0.87)> lift:(1.92) lew:(0.1) [92] comv:(3.95)
303 ==> c012=0 282  <conf:{0.86)> lift:{1.74) lev:(0.12) [111] conv:(3.&4)

c018=0 258 ==> c012=0 223  <conf:(0.86)> lift:(1.74) lev:(0.1) [95] conv:(3.61)

cO18=0 258 ==> cO01&=0 223  <conf:(0.86)> 1ift:(1.92) lev:{0.12) [10&] conv: (3.34)

366 ==> c012=0 316  <conf:(0.86)> lift:{1.74) lev:(0.15) [134] conv:(3.62)

277 ==> c01l=1 239  <conf:(0.86)> lift:(1.49) lev:(0.11) [97] conv:(3.47)

cOl6=0 236 ==> c012=0 203  <conf:(0.86)> 1ift:(1.74) lev:(0.09) [86] conv:(3.3)

285 ==> c012=0 245  <conf:(0.86)> lift:{1.73) lev:(0.11) [103] conv:(3.51)

292 == c012=0 250  <conf:{0.86)> lift:{1.73) lev:(0.11) [105] conv:(3.42)

292 ==> c016=0 250  <conf:(0.86)> lift:{1.9) lev:(0.13) [118] conv:(3.73)

cOl6=0 250 ==> c012=0 214  <conf:(0.86)> lift:(1.73) lev:(0.1) [90] conv:(3.41)

c014=0 250 ==> c016=0 214  <conf:(0.86)> 1ift:(1.9) lewv:(0.11) [101] conv:(3.71)

cO0l8=0 227 ==> c012=0 194  <conf:(0.85)> lift:(1.72) lev:(0.09) [81] conv:(3.37)
cO18=0 227 ==> c016=0 194  <conf:(0.85)> lift:(1.9) lewv:(0.1) [91] conv:(3.87)

c014=0 233 ==> c016=0 195  <conf:(0.85)> lift:(1.9) lewv:(0.1) [94] conv:(3.&6)

cOl8=0 224 ==> c012=0 191  <conf:(0.85)> 1ift:(1.72) lev:{0.09) [79] conv:(3.32)
c018=0 224 ==> c016=0 191 <conf: {0.85)> lift:({1.89) lewv:(0.1) [90] conv:(3.&2)
cOl6=0 250 ==> cO18=0 213 <conf: (0.85)> lift:(2) lew:(0.12) [106] conv:(3.78)
c015=0 231 ==> c012=0 194 <conf: (0.85)> lift:({1.71) lewv:(0.09) [81] conv: (3.24)
c017=0 281 ==> c0l2=0 238 <conf: (0.85)> Lift:({1.71) lewv:({0.11) [98] conv: (3.22)
cOl8=0 237 ==> c0l2=0 200 <conf: (0.84)> lift:({1.7) lewv:(0.09) [82] conv: (3.15)
c0l6=0 231 ==> cOlE=0 194 <conf: (0.84)> lift:({1.97) lewv:(0.1) [95] conv: (3.49)
c014=0 233 == c012=0 195 <conf: (0.84)> lift:{1.69) lev:(0.09) [79] conv:(3.01)
393 ==> cOl6=0 327 <conf:(0.83)> lift:(1.85) lewv:(0.1&) [150] conv:({3.22)

c018=0 320 ==> cOl6=0 244 <conf: (0.83)> lift:({1.85) lewv:(0.13) [121] conv:(3.2)
416 ==> c0l2=0 343 <conf: (0.82)> lift:(l.86) lewv:{0.15) [136] conv:{2.84)

c0l8=0 314 ==> cOl&=0 258 <conf: (0.82)> lift:(1.83) lev:(0.13) [114] conv:(3.03)
c012=0 cO018=0 251 ==> cOl&=0 204 <conf: (0.82)> lift:{l.82) lev:{0.1) [92] conv:(3)
c013=0 245 ==> cO1l6=0 200 <conf: (0.82)> lift:{l.81) lewv:(0.1) [89] conv:(2.93)
393 ==> c012=0 320 <conf:(0.81)> lift:({l.64) lev:{0.14) [125] conv:{2.&8)

cO18=0 327 ==> c012=0 244 <conf: {0.81)> lift:(l.64) lev:{0.11) [103] conv:(2.&&)
458 ==» cOl1=1 372 <conf: (0.81)> 1ift:{1.59) lewv:{0.15) [138] conv:{2.58)

c0l6=0 335 ==> c0l2=0 272 <conf:{0.81)> lift:(l.64) lev:({0.11) [105] conv:(2.&4)
292 ==» cOl8=0 237 <conf: (0.81)> lift:(l1.91) lewv:{0.12) [112] conv:(3)

285 ==» cOl6=0 231 <conf: (0.81)> lift:(l.8) lev:{0.11) [102] conv:{2.85)

c016=0 236 ==> c018=0 191 <conf: {0.81)> lift:{1.9) lev:{0.1) [90] comv:{2.95)
416 ==> c011=1 335 <conf:(0.81)> 1ift:(1.58) lewv:(0.13) [122] conv:{2.48)

c015=0 262 ==> c017=0 210 <conf: (0.8)> lift:(2.02) lew:(0.11) [10&] conv:(2.99)
c0l4=0 250 ==> cO1l&=0 200 <conf: (0.8)> lift:(1.88) lew:{0.1) [93] conv:(2.82)
c0l8=0 314 ==> c0l2=0 251 <conf: (0.8)> lift:(1.61) lew:{0.1) [95] conv:(2.47)
393 ==> cOll=1 314 <conf:(0.8)> lift:(1.56) lev:{0.12) [113] conv:(2.4)



ALMANYA;
1. c012=0 c014=0 c015=0 118 == c017=0 115 <conf: (0.97)> 1ift: (1.88) lev:(0.12) [53] conv:{l4.24)
2. c012=0 c013=1 c014=0 112 ==> c017=0 109 <conf: (0.97)> lift:(1.88) lev:(0.12) [51] conv:({l3.52)
3. c012=0 c014=0 156 ==> c017=0 151 <conf:(0.97)> 1ift: (1.87) lev:(0.16) [70] conv:{12.55)
4. c012=0 c015=0 153 ==> c017=0 147 <conf:(0.96)> 1ift:(1.86) lev:(0.16) [67] conwv:(10.55)
5. c012=0 c013=1 143 ==» c017=0 134 <conf:(0.95)> 1ift:(1.84) lev:(0.14) [62] conv:(3.&63)
6. c014=0 c015=0 141 ==» c017=0 134 <conf: (0.95)> 1ift:(1.34) lev:(0.14) [61] conv:(3.51)
7. £012=0 200 ==> c017=0 190 <conf:(0.95)> 1ift:(1.84) lev:(0.2) [86] conv:(2.78)
8. c013=1 c015=0 12§ ==> c017=0 121 <conf: (0.95)> 1ift:(1.83) lev:(0.13) [54] conv:(7.73)
9. c015=0 181 ==> c017=0 171 <conf: (0.94)> 1ift:(1.83) lev:(0.18) [77] conv:(7.94)
10. c013=1 c014=0 137 == c017=0 129 <conf:(0.94)> 1ift:(1.82) lev:(0.13) [58] conv:(7.35)
11. c014=0 192 ==> c017=0 180 <conf: (0.94)> 1ift:(1.81) lev:(0.18) [80] conv:(7.13)
12. £011=1 c012=0 120 ==» c017=0 112 <conf:(0.93)> 1ift:(1.8) lev:(0.11) [49] conv: (6.44)
13, c013=1 180 ==> c017=0 162 <conf: (0.9)> lifr:(1.74) lev:(0.16) [68] conv:{4.57)
14. c0la=1 138 ==> c017=0 124 <conf:(0.9)> lifr:(1.74) lev:(0.12) [52] conv:(4.44)
15. cO16=1 140 ==»> c017=0 124 <conf: (0.89)> 1ift:(1.71) lev:(0.12) [51] conv:(3.98)
16. c0ll=1 156 ==> c017=0 136 <conf: (0.87)> 1ift: (1.69) lev:(0.13) [55] conv:(3.59)
17. £015=0 c017=0 171 ==» c012=0 147 <conf:(0.86)> 1ift:(1.88) lev:(0.16) [68] conv:(3.71)
8. c014=0 c015=0 c017=0 134 ==»> cO12=0 115 <conf: (0.86)> lift: (1.88) lev:(0.12) [53] conv:(3.&3)
19. c015=0 181 ==> c012=0 153 <conf: (0.85)> 1ift:(1.85) lev:(0.18) [70] conv:(3.38)
20. c013=1 c014=0 c017=0 129 ==» c012=0 109 <conf: (0.84)> 1ift: (1.85) lev:(0.11) [49] conv:(3.33)
21. c017=0 226 ==> c012=0 190 <conf: (0.84)> 1ift:(1.84) lev:{0.2) [86] conv:(3.31)
22, £013=1 c017=0 162 ==» c012=0 13§ <conf:(0.84)> 1ift:(1.83) lev:(0.14) [61] conv:(3.25)
23, c014=0 c017=0 180 ==» c012=0 151 <conf:(0.84)> 1ift:(1.83) lev:(0.16) [68] conv:(3.25)
24. c014=0 c015=0 141 ==> c012=0 118 <conf:(0.84)> 1ift:(1.83) lev:(0.12) [53] conv:(3.13)
25, c011=1 c017=0 136 == c012=0 112 <conf: (0.82)> 1ift:(1.8) lev:(0.11) [49] conv: (2.95)
26. c018=1 138 ==> c012=0 113  <conf: (0.82)> 1ift:(1.79) lev:(0.11) [49] conv:(2.88
27. c013=1 c014=0 137 ==> c012=0 112  <conf:{0.82)> 1ift:(1.79) lev:(0.11) [49] conv:(2.88)
28. c014=0 c015=0 141 ==> c012=0 c017=0 115  <conf:{0.82)> lift:(1.88) lewv:(0.12) [53] conv:(2.95)
29, c014=0 182 ==> c012=0 156  <conf: (0.81)> 1ift:(1.78) lev:(0.14) [68] conv:(2.81)
30. c015=0 181 ==> c012=0 c017=0 147  <conf:{0.81)> 1ift:(1.87) lev:(0.16) [68] conv:(2.92)
31. c012=0 c013=1 c017=0 136 ==> c014=0 109  <conf:(0.8)> lift:({1.82) lev: (0.11) [49] conv:(2.72)
32, c017=0 226 ==> c014=0 180  <conf: (0.8)> lift:(1.81) lev:{0.13) [20] conv:(2.7)
33. c013=1 c017=0 162 ==» c014=0 129  <conf:(0.8)> 1ift:({1.81) lewv:(0.13) [57] conv: (2.67)
34. c013=1 c014=0 137 ==> c012=0 c017=0 109  <conf:(0.8)> 1ift:(1.83) lev:(0.11) [49] conv:(2.67)
35. c012=0 cO17=0 190 ==» c014=0 151  <conf:{0.79)> 1lift:(1.81) lev:(0.15) [67] conv:(2.68)
36. c013=1 180 ==> c012=0 143  <conf:(0.79)> 1ift:(1.74) lev:(0.14) [&0] conwv:(2.57)
37. c016=1 140 ==> c012=0 111  <conf: {0.79)> 1ift:{1.73) lev:(0.11) [46] conv:(2.53)
8. c011=1 156 ==> c013=1 123  <conf: (0.79)> lift:(1.91) lev:{0.13) [58] conv:i{Z.T)
39, c014=0 192 ==> c012=0 c017=0 151  <conf:{0.79)> 1lift:(1.81) lev:(0.15) [67] conv:(2.38)
40. c015=0 c017=0 171 ==> c014=0 134  <conf:{0.78)> 1ift:(1.78) lev:(0.13) [58] conv:{2.52)
41, c012=0 c013=1 143 ==» c014=0 112  <conf:{0.78)> 1lift:(1.78) lev:(0.11) [49] conv:(2.51)
42, c012=0 c015=0 c017=0 147 ==> c014=0 115  <conf:(0.78)> 1ift:(1.78) lev:(0.12) [50] conv:{2.5)
43. c012=0 200 ==> c014=0 156  <conf:{0.78)> 1ift:{1.78) lev:(0.1&) [68] conwv:(2.49)
44, c015=0 181 ==> c014=0 141  <conf: {0.78)> 1ift:{1.77) lev:({0.14) [&1] conv:(2.48)
45, c012=0 c017=0 180 ==> c015=0 147  <conf:{0.77)> lift:(1.87) lev:(0.16) [68] conv:(2.53)
46, £012=0 c015=0 153 ==> c014=0 118  <conf:{0.77)> 1ift:(1.76) lev:(0.12) [50] conv:(2.38)
47. c011=1 156 ==> c012=0 120  <conf: {0.77)> 1ift:{1.68) lev:(0.11) [48] conv:(2.29)
8. c012=0 200 ==> c015=0 153  <conf: (0.77)> lift:(1.85) lev:(0.16) [70] conv:(2.44)
49, c012=0 c013=1 143 == c014=0 c017=0 109  <conf:(0.76)> 1ift:(1.85) lev: (0.11) [50] conv:(2.4)
50. c012=0 c014=0 c017=0 151 ==> c015=0 115  <conf:({0.76)> 1ift:(1.84) lev:(0.12) [52] conv:(2.39)
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c013=1
c0la=1
c013=1
cll4=1
cll4=1
cllé=1
c0l3=1
c0l3=1
c0l4=1
c0l12=0
c013=1
c0l3=1
c0la=1
c012=0
c012=0
c012=0
c011=1
c012=0
c013=1
c0ll=1
c0l4=1
c017=0
c0ll=1
c0la=1
cllé=1

c0ll=1
c0ll=1
c0ll=1
c0ll=1
c0ll=1
c0le=0
c013=1
cOlg=1
cllé=1
cOle=1
c0ll=1
c0l15=1
c0l2=0
cll4=1
c017=0
c0le=0
cllé=1
c0ll=1
c0l2=0
c0ll=1
c0ll=1
c017=0
c0le=0
c0l2=0
cOle=1

c0l6=1
49
c015=1
cOla=1
cllé=1
clla=1
c0l4=1
clla=1
63
clla=1
38 =>»
G4 ==»
63 ==>»
72 =>
c0l3=1
c017=0
c0l4=1
c013=1
c017=0
c0l6=1
83 ==>
89 ==>
c0lg=1
49
459

cOle=1
c0l15=1
c0l7=0
90 ==»
cll3=1
50
c017=0
83
439
49
cOle=1
58
c0l7=0

=%

50
c0l3=1
49

88

c0ll=1 42 <conf: (0.98)> lift:({2.19) lew:(0.11) [22] conv:(11.92)
47 <conf: (0.96)> 1ift:{2.15) lew:(0.12) [25] conwv: (9.0&)

c011=1 47 <econf: {(0.96)> 1ift: (2.15) lew:(0.12) [25] conv:(93.0&)
c0ll=1 43 <conf: (0.96)> lift: (2.14) lew:(0.11) [22] conv: (8.32)
clll=1 41 <conf: (0.95)> lift:(2.14) lew:(0.11) [21] conwv:({7.95)
c0ll=1 40 <conf: (0.95)> 1ift:(2.14) lew:({0.11) [21] conv: (7.7&)
c0ll=1 53 <conf: (0.95)> 1lift:(2.12) lew:(0.14) [28] conv:(7.7&)
c0ll=1 51 <conf: (0.94)> 1lift:(2.12) lew:(0.13) [2&] conv:(7.49)
59 <oonf: (0.94)> 1ift:{2.1) lew:{0.15) [30] conwv:(&.99)

c0ll=1 41 <conf: (0.93)> 1ift: (2.09) lew:(0.11) [21] conv: (6.1}
54 <conf: (0.93)> 1ift:(2.09) lewv:{0.14) [28] conwv:(6.43)

78 <conf: (0.93)> 1ift: (2.08) lewv:{0.2) [40] conwv:(§.83)

58 <conf: (0.92)> 1ift:(2.07) lewv:({0.15) [29] conv:(5.82)

66 <conf: (0.92)> lift:(2.06) lewv:{0.17) [33] conv:(5.7)

c0ll=1 535 <conf:(0.92)> lift:(2.06) lew:(0.14) [28] conv:(5.54)
c0ll=1 53 <conf: (0.91)> 1ift:(2.035) lew:(0.13) [27] conv:(5.36)
c0l13=1 353 <conf: (0.9)> lift:(2.16) lewv:(0.14) [28] conv:(4.92)
49 ==» c011=1 44 <conf: (0.9)> lift:{2.02) lewv:{0.11l) [22] conwv:(4.53)
c011=1 51 <conf: (0.89)> 1lift: (2.01) lew:(0.13) [25] conwv:(4.51)
c0l13=1 42 <conf: (0.89)> 1ift: (2.15) lew:(0.11) [22] conv: (4.58)
56 <conf: (0.89)> 1ift:(2.14) lew:(0.15) [29] conwv: (4.4)

681 <conf: (0.88)> 1ift:{1.98) lew:(0.15) [30] conwv:(4.25)

c013=1 51 <conf: (0.88)> 1ift: (2.11) lew:(0.13) [26] conv:(4.24)
43 <conf: (0.88)> 1ift:{2.11) lew:({0.11) [22] conwv: (4.09)

43 <conf: (0.88)> lift:(2.81) lew:(0.14) [27] conwv:(4.82)

clld=1 41 <conf:{0.87)> lift:({2.8) lew:(0.13) [28] conv: (4.82)
c013=1 47 <conf: {(0.87)> 1ift:{2.09) lewv:{0.12) [24] conv:{3.94)
c0l2=0 53 <conf: {0.87)> lift:(2.44) lewv:{0.15) [31] conv:{4.38)

78 <conf: (0.87)> 1lifc: (2.08) lewv:(0.2) [40] conv:{4.04)

51 ==> c0l2=0 44 <conf: (0.86)> lift:(2.42) lev:({0.13) [25] conv:(4.1)
43 <conf: (0.868)> 1ift:{1.93) lew:{0.1) [20] conv:({3.47)

c012=0 49 <conf: {(0.86)> 1lift:{2.41) lewv:{0.14) [28] conv:{4.08)

54 <conf: (0.86)> lift:(2.0&8) lewv:{0.14) [27] conwv:(3.88)

42 <conf: (0.86)> 1ifc: {(2.75) lew: {0.13) [26] conwv:(4.21)

cOl3=1 42 <conf:{0.868)> lift:{2.22) lewv:({0.11) [23] conv:({3.7&)
c0lg=1 40 <conf: {0.85)> lift:{2.73) lewv:{0.13) [25] conv:{4.04)

49 <conf: (0.84)> 1ifc: {(2.03) lew:({0.12) [24] conwv:(3.39)

cOl3=1 49 <conf:{0.84)> 1ift:{2.03) lewv:({0.12) [24] conv:({3.39)
c013=1 53 <conf: {(0.84)>» 1ift:{2.18) lewv:{0.14) [28] conv:{3.52)

58 <conf: (0.84)> 1lift: {2.368) lew: {0.17) [33] conwv:(3.7)

42 <conf: (0.84)> 1lift:(2.48) lew:({0.12) [24] conv:(3.88)

c0l4=1 41 <conf: {(0.84)> 1ift:{2.86) lewv:{0.13) [268] conv:{3.85)
cll3=1 51 <conf:{0.84)> 1ift:{2.01) lew:{0.13) [25] conv:({3.24)

afi <conf: (0.83)> 1lifc: {2) lew:({0.15) [30] conv:{3.24)

c0l3=1 53 <conf: {0.83)> lift:({2) lew:(0.14) [27] conv:(3.21)

533 ==» cll3=1 44 <conf: (0.83)> lift:{2) lev:(0.1l) [21] conwv: (3.1}
57 <conf: (0.83)> 1ift: {1.99) lewvw:(0.14) [28] conwv:({3.1)

41 <conf: (0.82)> 1ift:{1.97) lew:{0.1) [20] conv:({2.92)

c017=0 49 <conf: {0.82)>» 1ift:{2.39) lewv:{0.14) [28] conv:{3.29)
c0lg=1 40 <conf:{0.82)> 1ift:(2.84) lewv:({0.13) [25] conv:({3.49)



EK-IIl DILEKCEDEN ISGALE ICIN ULKELER BAZINDA WEKA ILE ANALIZ
SONUGCLARI

TURKIYE;

1. e025=3 e026=3 e029=3 298 ==> e028=3 298  <conf:{l)> 1ift:(2.33) lev:(0.13) [L170] conw: (170.25)
2. e025=3 e029=3 310 ==> e028=3 309  <conf:(l)> 1ift:{2.33) lev:(0.13) [176] conv:{38.5&)

3. e026=3 e029=3 475 ==> =028=3 473  <conf: (1)> lift:{2.32) lev:(0.2) [269] conv:(90.48)

4. e025=2 e026=3 e029=3 148 ==> e028=3 147  <conf:(0.99)> lift:{2.32) lev:(0.0&) [83] conv:(42.28)

5. e025=3 e026=3 e028=3 301 ==> e029=3 298  <conf:{0.99)> 1ift:{2.29) lev:(0.12) [167] comnv: [42.86)
6. e026=3 e028=3 479 ==> e029=3 473  <conf: (0.99)> lift:(2.28) lev:(0.2) [265] conv:(38.73)

7. e025=3 e028=3 313 ==> e029=3 309  <conf:(0.99)> 1ift:(2.28) lev:{0.13) [173] conv:(35.49)

2. e028=3 530 ==> e029=3 569  <conf:(0.98)> lift:(2.27) lev:(0.23) [317] conv:{27.4)

9. e025=2 e026=3 e028=3 150 ==> e029=3 147  <conf:(0.98)> lift:(2.26) lev:(0.0&) [82] conv: (21.26)
10. e025=3 742 ==> e026=3 722  <conf:({0.97)> 1ift:{1.31} lev:(0.13) [169] conv:(9.01)
11. e029=3 586 ==> e028=3 569  <conf:(0.97)> 1ift:(2.27) lev:(0.23) [317] conv:(l8.8)

2. e025=2 e028=3 215 ==> e029=3 208  <conf:(0.97)> 1ift:(2.23) lev:(0.08) [114] conv:(15.24)
13, 2025=3 e028=3 e029=3 309 ==> =026=3 298  <conf:(0.96)> lift:(1.29) lev:(0.05) [67] conv:(6.57)
14, 2025=3 e028=3 313 ==> e026=3 301  <conf: (0.96)> lift:(1.29) lev:{0.05) [&7] conv:{§.14)
15. £025=3 e029=3 310 ==> e026=3 298  <conf: (0.96)> lift:(1.29) lev:(0.05) [67] conv:(§.08)
16. 2025=3 e029=3 310 ==> e026=3 =028=3 298  <conf:(0.94)> 1ift:(2.72) lev:(0.14) [188] conv:(15.4)
17. 2025=3 e028=3 313 ==> e026=3 =029=3 298  <conf:(0.95)> 1ift:(2.71) lev:(0.14) [188] conv: (12.69)
18. 2025=2 e029=3 221 ==> e028=3 208  <conf: (0.94)> 1ift:(2.2) lev:(0.08) [113] conv:(9.02)
19. 2028=3 e029=3 569 ==> e026=3 473  <conf: (0.83)> 1ift:(1.12) lev:(0.04) [43] conv:(l.5)
20, e028=3 580 ==> e026=3 478  <conf:(0.83)> lift:(1.11) lev:(0.03) [46] conv:(l.45)

21, 2028=3 580 ==> e026=3 e029=3 473  <conf:(0.82)> lift:(2.32) lev:(0.2) [263] conv:(3.48)

22, 2029=3 586 ==> e026=3 475  <conf:(0.81)> lift:(1.09) lev:(0.03) [38] conv:(l.33)

23, e026=2 293 ==> e025=2 237  <conf:(0.81)> lift:(2.25) lev:(0.1) [131] conv:(3.29)

24, 2029=3 586 ==> ©026=3 e028=3 473  <conf:(0.81)> lift:(2.28) lev:(0.2) [265] conv:(3.32)

25, 2026=3 1008 ==» e025=3 722  <conf:(0.72)> lift:(1.31) lev:(0.13) [1€3] conv:(l.59)

26. 2025=2 e028=3 e029=3 208 ==> =026=3 147  <conf:(0.71)> 1ift:(0.95) lev:(-0.01) [-7] conv:(0.86)
BULGARISTAN;

1. =025=3 =028=3 51 ==> =029=3 50  <conf:(0.98)> lift:(2.64) lev:(0.15) [31] comv:(16.03)
2. e028=3 &4 ==> e029=3 &2 <conf:{0.97)> lift:(2.61) lev:(0.18) [38] comv:(13.41)

3. e025=3 e029=3 54 ==> e028=3 50 <conf: (0.93)> lift:(2.92) lewv:(0.1&) [32] comv: (7.38)
4. e029=3 75 ==> e028=3 &2 <conf: (0.83)» lift:(2.61) lew:(0.19) [38] conv:(3.66)

5. e028=3 e029=3 §2 ==> e025=3 50 <conf: {0.81)> lift:(1.38) lev:(0.07) [13] comv:(l.98)
§. £028=3 64 ==> e025=3 51 <conf: (0.8)> lift:{1.36) lev:(0.07) [13] conv:(l.3)

7. e028=3 64 ==> =025=3 =029=3 50 <conf: (0.78)> lift:(2.92) lev:(0.1&) [32] comv:(3.13)
8. e029=3 75 ==> e025=3 54 <conf: {0.72)> lift:(1.23) lev:{0.05) [10] conv:(l.42)

ALMANYA;

1. e025=2 e026=3 e029=3 52 ==> e028=3 51  <conf:(0.98)> lift:(1.96) lev:(0.06) [24] comv:(12.97)
2. 2025=3 75 ==> e026=3 72  <conf:(0.96)> l1ift:(1.71) lewv:(0.07) [29] conwv:(2.2)

3. e025=1 e026=3 e028=3 49 ==> e029=3 47  <conf: (0.96)> 1ift:(1.91) lev:(0.05) [22] conv: (2.15)
4, 2026=3 £029=3 120 ==» £028=3 115  <conf:(0.96)» 1ift:(1.91) lewv:(0.13) [54] conv:{9.98)

5. e026=3 e028=3 121 ==> e029=3 115  <conf:(0.95)> lift:(1.9) lev:(0.12) [54] conv:(8.62)

6. =025=1 e026=3 e029=3 50 ==> =028=3 47  <conf: (0.94)> 1ift:(1.88) lev:(0.05) [21] conv: (6.24)
7. £025=2 £029=3 80 ==»> e028=3 75  <conf:(0.94)> lift:(1.87) lev:(0.08) [34] conv:(6.65)

8. e025=2 e026=3 e028=3 55 ==> =029=3 51  <conf: (0.93)> lift:(1.85) lev:(0.05) [23] conv: (5.49)
9, £029=3 219 => £028=3 202  <conf:{0.92)> lift:(1.84) lev:(0.21) [92] conv:(6.07)

10. e028=3 219 ==> e029=3 202  <conf:(0.92)> lift:(1.84) lev:(0.21) [92] conv:(&.07)

11. e025=1 e028=3 118 ==> =029=3 108  <conf:(0.92)> lift:(1.83) lev:{0.11) [48] conv:(5.35)

2. e025=2 e028=3 82 ==> e029=3 75  <conf:(0.91)> lift:(1.83) lev:(0.08) [33] conv:(5.11)

13. e025=1 £029=3 119 ==> =028=3 108  <conf:(0.91)> lift:(1.81) lev:{0.11) [48] conv:(4.95)

14, e025=1 e026=2 £029=3 57 ==»> =028=3 51  <conf:(0.89)> lift:(1.79) lev:(0.05) [22] conv: (4.06)
15. e025=1 e026=2 e028=3 57 ==> =029=3 51  <conf:(0.89)> lift:{1.79) lev:(0.05) [22] conv: (4.06)
16. e026=2 e028=3 84 ==> £029=3 75  <conf:(0.89)> lift:(1.78) lev:(0.08) [32] conv:(4.19)

17. e026=2 e029=3 85 ==> e028=3 75  <conf:(0.88)> lift:(1.76) lev:(0.07) [32] conv:({3.85)
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1. e025=3
2. e025=3
3. e025=3
4. e025=3
5. e026=3
6. e025=3
7. e025=3
&. e025=3
9. e025=3
10. e028=3
11. e026=3
2. e2025=3
13. e025=3
14, ef25=2
15. e028=3
16. e025=2
17. e028=3
18. e025=2
19, e028=3
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26. e025=2
27. e025=3
28. e025=3
29, e025=3
30. e025=2
31. e025=3
2. e026=3
33. e025=3
34. =025=2
35. e025=3
36. e026=3
37. e025=3
38. e026=3
39, e025=2
40. e025=2
KIBRIS;
1. e025=3
2. e027=3
3. e025=3
4. e025=3
5. e026=3
6. =027=3
7. e027=3
§. e025=3
9. e025=3
10. e026=2
11. e025=2
2. e027=2
13. e025=1

e026=3 e028=3 636 ==> =029=3 622 <conf:(0.98)> 1ift:(1.56) lev:(0.12) [224] conv:{15.88)
£028=3 660 ==> =029=3 6§45  <conf:(0.98)> lift:(1.56) lewv:(0.12) [232] conwv: (15.45)
£026=3 £029=3 639 => =028=3 622 <conf:(0.97)> lift:(1.62) lev:(0.13) [238] conv:(14.21)
£029=3 667 ==> e028=3 £45  <conf:(0.97)> lift:(l.61) lev:(0.13) [244] conv: (11.41)
e028=3 963 ==> e029=3 930  <conf: (0.97)> lift:(1.54) lev:(0.18) [327] conv: (10.41)
e028=3 e029=3 645 ==> =026=3 622 <conf:(0.96)> 1ift:({1.37) lev:(0.09) [168] conv:(7.96)
£028=3 660 ==> =026=3 636  <conf:(0.96)> 1ift:(1.37) lev:(0.09) [171] conwv: (7.82)

£029=3 667 ==> e026=3 §39  <conf:(0.96)> lift:(1.36) lev:(0.09) [169] conv: (6.81)

850 ==> e026=3 £14  <conf:(0.95)> lift:(1.35) lev:(0.11) [209] conv:(5.53)

1118 ==» e029=3 1057  <conf: (0.95)> 1ift:(1.51) lev:(0.19) [357] conv: (6.75)

£029=3 985 ==> =028=3 930  <conf: (0.94)> 1ift:(1.57) lev:(0.18) [339] conv: (7.04)

£028=3 660 ==> =026=3 =029=3 622 <conf:(0.94)> 1ift:{1.78) lewv:(0.15) [273] conwv:(7.98)
£029=3 667 ==> e026=3 =028=3 622 <conf:(0.93)> 1ift:(1.81) lewv:(0.15) [277] conv:(7.01)
e026=3 e028=3 245 ==> e0209=3 228 <conf:(0.93)> lift:(1.49) lev:(0.04) [74] conv:(5.1)
1166 ==> e028=3 1057  <conf: (0.91)> lift:(1.51) lev:{0.19) [357] conv:(4.24)

e028=3 324 ==> =029=3 292  <conf: (0.9)> lift:(1.44) lev:(0.05) [89] conv: (3.88)

£029=3 1057 ==> =026=3 930  <conf:(0.88)> lift:(1.25) lev:(0.1) [186] comwv:(2.45)

£026=3 £029=3 260 =—> =028=3 228 <conf:(0.88)> 1ift:(1.46) lewv:(0.04) [72] conv:(3.15)
1118 ==> e026=3 963  <conf: (0.86)> 1ift:(1.22) lev:(0.08) [176] conv:(2.12)

1166 ==> e026=3 985  <conf: (0.84)> lift:(1.2) lev:(0.09) [164] conv:(l.3)

£029=3 350 ==> e028=3 292  <conf: (0.83)> lift:(1.39) lev:(0.04) [82] conv:(2.37)

1118 ==» e026=3 e029=3 930  <conf:(0.83)> lift:(1.57) lev:(0.18) [339] conv:(2.79)

1166 ==3 =026=3 =028=3 930  <conf:(0.8)> lift:(1.54) lewv:(0.18) [327] conwv:(2.38)

£026=3 814 ==> e029=3 4§39  <conf:(0.79)> lift:(1.25) lev:(0.07) [129] conv:(1.73)

e026=3 814 ==> e028=3 636  <conf:(0.78)> lift:(1.3) lev:(0.08) [147] conv:(1.82)

£028=3 e029=3 292 ==> e026=3 228  <conf:(0.78)> lift:({l.11} lev:(0.01) [22] conv:{l1.33)
859 ==»> 2029=3 667  <conf:(0.78)> lift:{l.24) lewv:(0.07) [129] conv:(l.&7)

259 ==»> 2028=3 660  <conf:(0.77)> 1ift:{1.23) lev:(0.08) [144] conv:(l.72

e026=3 814 ==»> £028=3 e029=3 622  <conf:(0.76)> lift:(1.35) lev:(0.09) [160] conv:(l.83)
e028=3 324 ==»> 2026=3 245  <conf:(0.76)> 1ift:(1.07) lev:(0.01) [16] conv:(l.2)

850 == e028=3 e029=3 645  <conf:(0.75)> 1ift:(1.32) lev:(0.08) [157] conv:(l.73)

1312 ==» e029=3 985  <conf: (0.75)> 1ift:(1.2) lev:(0.09) [164] conv:{l.5)

859 ==> e026=3 2029=3 639  <conf:(0.74)> 1ift:(1.41) lev:(0.1) [185] comv:(l.83)

£029=3 350 ==»> £026=3 260  <conf:(0.74)> 1ift:(1.06) lev:(0.01) [13] comv:(l.14)

859 ==> 2026=3 £028=3 636  <conf:(0.74)> 1ift:{1.43) lev: (0.1} [192] comv: (1.85)

1312 ==> e023=3 963  <conf:(0.73)> 1ift:({1.22) lewv:{0.09) [178] conv:({l.5)

859 == e026=3 e028=3 e029=3 622  <conf:(0.72)> lift:(1.45) lev:(0.1) [193] conv:{l.81)
1312 ==» e028=3 e029=3 930  <conf:(0.71)> lift:(1.25) lev:{0.1) [186] conwv:(l.48)

e028=3 324 ==»> 2026=3 e029=3 228  <conf:(0.7)> 1ift:(1.33) lev:(0.03) [56] conv:(l.58)
e026=3 370 ==> 2029=3 260  <conf: (0.7)> lift:{1.12) lewv:(0.02) [28] comv:(l.25)

e027=3 191 ==> el2
230 ==> e026=3 224
232 ==> e026=3 220

e02

ed2
230 ==> e025=3 191
230 ==> e025=3 el2
232 ==» e027=3 191
232 ==> el2&=3 el2
e027=2 2
el26=2 2
189 ==» e02%=2 135
124 ==> e027=1 &7

<conf: (0.7)> lift:(2.54)

130 <conf: (0.99)> lift:(l.6) lew:{0.12) [71] conwv:({36.12)
<conf: (0.97)> 1ift: (1.57) lew:({0.14) [B80] conwv:{l2.43)

<conf: {0.95)» 1ift: {1.53) lew:({0.13) [75] conwv:{§.73)

150 <conf: (0.86)> lifr:(2.17) lew:(0.18) [l02] conv:(4.28)
180 <conf: (0.85)> lift:{2.12) lew:(0.17) [100] comnv:(3.84
<conf: (0.83)> 1ift: (2.07) lew:({0.17) [9B] conw:({3.45)

130 <conf: (0.83)> 1lift:(2.17) lew:(0.18) [1l02] conwv:({3.48)
<conf: (0.82)> 1ifc: (2.07) lewv:(0.17) [98] comwv:(3.33)

130 <conf: (0.82)> lift:(2.12) lew:(0.17) [1l00] comwv:({3.31)
86 <conf: (0.8)> 1ift: (2.09) lev: (0.08) [44] conwv: ({2.899)

g6 <conf: (0.75)> 1lifc: (2.31) lewv:(0.08) [48] conwv:({2.65)
<oconf: (0.71)> 1ifc: {1.85) lewv:{0.11l) [&§2] comv:{2.1ll)
lev: (0.09) [52] conv:{2.36)
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1. e025=3 e028=3 257 ==» e029=3 255  <conf:(0.99)> lift:(1.78) lew:(0.12) [112] conv:(38.01)

2. £025=3 e026=3 e028=3 245 ==> =029=3 243 <conf:(0.99)» life:(1.78) lev:(0.12) [106] conv: (36.24)
3. £025=3 e026=3 £029=3 247 ==> =028=3 243 <conf:(0.98)» life:(1.93) lev:(0.13) [117] conv:(24.27)
4, £026=3 £028=3 387 => e029=3 380  <conf: (0.98)> 1ift:(1.77) lew:(0.18) [164] conwv:(21.47)

5. £025=2 £026=3 £028=3 109 ==> =029=3 107 <conf: (0.98)» lift:(1.76) lev:(0.05) [46] conw: (16.12)
6. £028=3 470 ==> =029=3 458 <conf: (0.97)» lift:(1.75) lewv:(0.21) [196] conv: (16.04)

7. £025=3 £029=3 262 ==> e£028=3 255  <conf:(0.97)> lift:(1.91) lew:(0.13) [121] conv:(16.09)

8. £025=2 e028=3 158 ==> e029=3 152  <conf:(0.96)> 1ift:(1.73) lew:(0.07) [64] conwv:{10.02)

9. £025=3 £028=3 257 ==> e026=3 245  <conf:(0.95)> 1lift:({1.23) lew:(0.05) [46] conwv:(4.49)

10. e025=3 e028=3 =029=3 255 ==> e026=3 243 <conf: (0.95)% lift:({1.23) lev:(0.05) [45] conv: (4.46)
11. e025=3 e028=3 257 ==> =026=3 e029=3 243 <conf: (0.95)> lift:(2.15) lev:(0.14) [130] conv: (9.61)
2. e025=3 e029=3 262 ==> e026=3 247  <conf: (0.94)> 1lift:{1.22) lewv:(0.05) [44] conwv:(3.72)

13. e025=3 531 ==> =026=3 499 <conf: (0.94)> lift:({1.22) lev:(0.1) [88] conv:(3.6&6)

14, e026=3 e029=3 406 ==> =028=3 380  <conf: (0.94)> lift:(1.84) lev:(0.19) [173] conv:(7.39)

15, e025=3 e029=3 262 => e026=3 e028=3 243 <conf: (0.93)> lift:(2.21) lev:(0.14) [133] conv:(7.61)
16. e029=3 514 ==> e028=3 458 <conf: (0.89)> lift:(1.75) lewv:(0.21) [196] conv: (4.43)

17. e025=2 e026=3 e029=3 125 ==> e028=3 107 <conf: (0.86)> lift: (1.68) lev:(0.05) [43] conwv:(3.23)
18, e025=2 e029=3 182 ==> e028=3 152  <conf: (0.84)> lift:(1.64) lev: (0.06) [59] conv:(2.88)

19, e028=3 e029=3 458 ==> e026=3 380  <conf: (0.83)> lift:(1.07) lev:(0.03) [26] comv:(l.32)

20, e028=3 470 ==> =024=3 387 <conf: (0.82)> lift:(1.07) lev:(0.03) [23] conwv:(l.27)

21, e028=3 470 ==»> e026=3 =029=3 380  <conf:(0.81)> lifc:(1.84) lewv:(0.19) [173] conv:{2.3)

22, e025=2 e026=3 155 ==> £029=3 125  <conf: (0.81)> lifc:(1.45) lev:(0.04) [38] conv:(2.22

23, £029=3 514 ==> =026=3 406 <conf:(0.79)> lift:(1.02) lev:(0.01) [8] conv:(1.07)

24, £029=3 514 ==»> £026=3 £028=3 380  <conf:(0.74)> lift:(1.77) lev:(0.18) [164] conv:(2.21)

25, 2025=2 e028=3 e029=3 152 ==> £026=3 107 <conf: (0.7)> 1ift:{0.91) lew:(-0.01) [-10] comw: {0.75)
26, 2025=2 e026=3 155 ==» £028=3 109  <conf:(0.7)> lift:(1.38) lev:(0.03) [30] conwv:(l.62)

AMERIKA BIRLESIK DEVLETLERI;

1. 2026=1 456 ==> =025=1 445 <conf: (0.98)> lift:(1.31) lew:(0.05) [104] conv: (9.63)

2. e025=1 e026=2 =028=3 321 ==> e029=3 299  <conf: (0.93)> lift:(1.71} lev:(0.0&) [124] conv:(6.38)
3. e026=3 2028=3 451 ==> =029=3 420 <conf: (0.93)> lift:(1.71) lev:(0.08) [174] conv: (6.42)

4, 2025=1 £028=3 695 ==» =029=3 643 <conf: (0.93)> lift:(1.7) lev:{0.12) [264] conwv:(5.97)

5. e028=3 1006 ==> e029=3 914 <conf:(0.91)> lift:(1.67) lewv:(0.16) [366] conv: (4.93)

6. £026=3 £029=3 465 ==> =028=3 420 <conf: (0.9)> lift:{2.01) lev:{0.09) [210] conw:(5.28)

7. e026=2 =028=3 408 ==> e029=3 366 <conf: (0.9)% lift:({1.65) lev:{0.06) [143] conwv:(4.32)

B. e028=2 £029=3 264 ==> =025=1 233 <conf: (0.88)> lift:(1.18) lev:(0.02) [35] comv:(2.09)

9. 2028=2 474 ==»> =025=1 408 <conf: (0.86)> lift: (1.15) lew:(0.02) [54] conv:(l.79}

10. e026=2 e029=3 527 ==»> =025=1 439 <conf: (0.83)> lift:(1.12) lev:(0.02) [45] conwv:({l.5)

11. =026=2 £028=3 =029=3 366 ==> =025=1 299  <conf:(0.82)> 1ift:({1.09) lewv:(0.01) [25] conw:(l.36)
2. e026=2 =028=2 283 ==» e025=1 230 <conf: (0.81)> lift:(1.09) lev:(0.01) [18] conw:(l.33)

13. e026=2 e028=3 408 ==> =025=1 321 <conf: (0.79)> lift:(1.05) lev:(0.01) [1&] conw:(l.17}

14, e026=2 1070 ==> e025=1 232 <conf: (0.78)> lift:(1.04) lew:(0.01) [33] conv:(l.13)

15. e029=3 1225 ==> e025=1 919 <conf: {0.75)> lift: (1) lewv:(0) [4] conv:(l.01)

16, e029=3 1225 ==> e02§=3 914 <conf: (0.75)> lift:(1.67) lev:(0.16) [366] conv:(2.17)

17. e026=2 e028=3 408 ==» =025=1 e029=3 299  <conf:(0.73)> 1ift:(1.79) lev:(0.06) [132] conv:(2.19)
18. e028=3 e029=3 914 ==> =025=1 &43 <conf: (0.7)% lift:(0.94) lev:{-0.02) [-39] conv: (0.85)



92

OZET

AKCAY, Murat Aksel, Dunya Degerler Anketi Verilerinin Veri Madenciligi ile

incelenmesi, Yiiksek Lisans Tezi, istanbul, 2013

Sayisal veri miktarinin her gegen gun durmadan artmasi bu verilerin
verimli analizi sorununu ortaya c¢ikarmaktadir. Bu buyuk miktardaki ham veri
selinden gelecekle ilgili tahmin yapilmasini saglayan anlaml bilgilerin, bagint
ve kurallarin kesfedilmesi gerekir. Ancak bu blylk miktardaki verilerden gozle
gorulemeyecek, elle analiz edilmesi zor bilgilerin gelisen bilgisayar teknolojisi ve
bilgisayar programlari ile otomatik olarak analiz edilmesinin gerekliligi ortaya
cikarmistir ve literaturde Veri Madenciligi olarak adlandiriimistir.

Veri Madenciliginde kullanilan Birliktelik Kurallari, veriler toplulugunda
birlikte hareket eden nesnelerin ve nesneler arasindaki bagintilarin kesfedilerek
gelecege yonelik tahminlerin Uretilmesini saglar. Veri tabaninin taranmasi,
birlestirme, budama ydntemlerinin uygulanmasi ve minimum destek degeri
yardimi ile nesneler arasindaki birliktelik iligkilerinin bulunmasi, algoritmalarin
genel mantigini teskil eder.

Bu tez calismasinda oncelikle veri madenciligi icin kullanilan modeller ve
teknikler acgiklanmistir. Veri madenciligi modellerinden Birliktelik Kurallari ve
algoritmalari ayrintili olarak incelenmigtir. Tezin uygulama kisminda Dunya
Degerler Anketi verileri incelenmigtir. Dunya Degerler anketinde Turkiye ve
secilmis ulkelerle belirlenmis anket sorularina ve bunlara verilen cevaplar,
Birliktelik Kurallari Apriori Algoritmasi ile belirlenmistir. Sonug olarak elde edilen
verilerle hem Turkiye’nin mevcut durumunu hem de secilmig Ulkelerdeki yerinin

belirlenmesi hedeflenmistir.

Anahtar kelimeler: Veri madenciligi, Birliktelik kurallari, Apriori algoritmasi,

Dunya Degerler Anketi
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ABSTRACT

AKCAY, Murat Aksel, Analysis of World Values Survey using Data Mining,
Master Thesis, Iistanbul, 2013.

Amount of numerical data constantly increases, and there appears a
problem of efficient analysis of these data. One must explore the meaningful
information, correlation and rules, which gives a possibility to guess about
future, out of this huge amount of raw data flow. However, there has been a
necessity of automatically analysis of such kind of data in huge amount, which
cannot be detected by eyes and cannot be analysed manually, by computer

technology and programmes. It is called Data Mining.

Association rules used in Data Mining enable to make guesses for future
by exploring the objects and correlations between those objects that move
altogether in the field of data. Scanning database, applying the methods of
integration and pruning, and exploring the association relation between the

objects with the help of support value generate the fundamental of algorithm.

First, models and techniques used for data mining will be pointed out in
this study. Association rules and algorithms that are the models of data mining
will be examined in detailed. Data of World Values Survey was examined in
practice section of the dissertation. The survey questions and answers
determined by Turkey and chosen countries were specified in accordance with
Association Rules a Priori Algorithm. Consequently, the purpose is to determine
both the current situation of Turkey and its position among chosen countries

with the data gained.

Key words: Data mining, Association rules, Apriori algorithm, World Values

Survey
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